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RESUMEN

La presente investigacion tiene como objetivo describir una propuesta para el
reconocimiento de agresion fisica en nifilos de nivel inicial, utilizando camaras con
Deep Learning y Vision Artificial, las cuales, a través de la identificacion de las
caracteristicas y ontologias de los diversos tipos de agresion ayuden a su
reconocimiento, lo cual servira de soporte al trabajo realizado por las docentes del
nivel inicial, quienes podran controlar y monitorear las acciones de agresion fisica
de los nifios en sus aulas o Institucion Educativa. Esta investigacion toma como
punto de partida, el estudio de la agresion fisica en nifios por medio del disefio
fenomenoldgico, a través de sus disciplinas para extraer informacion e
instrumentos que ayudaron al enfoque de la problemética y al método de analisis
para la elaboracién de la matriz de categorias, obteniendo como resultado la
identificacion y medicion de patrones en las acciones de agresion, los patrones de
gestualizacion facial, el uso de ontologias y la aplicacién del drama vy teatro, los
cuales sirvieron para obtener imagenes y video que permitieron reconocer las
caracteristicas importantes de las agresiones fisicas en nifios, incluidas en las

camaras de video a través de la aplicacion del Deep learning y vision artificial.

Palabras clave: Reconocimiento de agresiones fisicas, camaras de video, Deep

learning, vision artificial.
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ABSTRACT

This enquiry aims to describe a proposal for the recognition of physical aggression
in initial-level children, using cameras with Deep Learning and Artificial Vision,
which, through the identification of the characteristics and ontologies of the various
types of aggression help to recognize them, which will support the work done by
initial-level teachers, who will be able to control and monitor the actions of physical
aggression of children in their classrooms or educational institution. This enquiry
takes as a starting point the study of physical aggression in children through
phenomenological design, through their disciplines to get information and
instruments, which helped to focus on the problem and the method of analysis for
the category matrix elaboration, obtaining as a result the identification and
measurement of patterns in aggression actions, the patterns of facial gestures, the
ontologies use and the application of drama and theatre, which served to obtain
images and video that allowed the recognition of the important characteristics of
physical aggressions in children, included in video cameras through the deep

learning application and artificial vision.

Keywords: Recognition of physical aggressions, video cameras, Deep learning,

artificial vision.

viii



INTRODUCCION

Hoy en dia las agresiones entre nifios o adolescente son cada vez mas
frecuentes en las Instituciones educativas, muchas veces motivados por los
problemas que se presentan en sus hogares los cuales son expresados en su
centro de estudio, esto debido a, como menciona (Castillo 2016), los nifios
pueden adquirir malas conductas por imitacion o modelos, a través de
situaciones con violencia donde observan gritos o tratos bruscos, siendo el

primer referente su familia.

Para (Ofiederra 2008), (Ramirez-Lopez y Arcila-Rodriguez 2013) vy
(Machimbarrena y Garaigordobil 2017), las formas de agresion se pueden
clasificar en: Fisicas, psicologicas, verbales y sociales. Con respecto a las
agresiones fisicas, estas pueden ser de forma indirecta y directa. Para esta
investigacion se enfoco en la agresion fisica directa todo lo que atenta con el

cuerpo de una persona.

En el Perd, el Ministerio de Educacion cuenta con una pagina web,
denominada “SiseVe contra la violencia escolar’, en donde las Instituciones
Educativas (IE) deben reportar los casos de agresiones fisicas que se
producen dentro de sus instalaciones. Esta misma plataforma informa, en
base a lo reportado por las IE, que las consecuencias de la violencia escolar
gue se destacan son: el aumento de la inseguridad y miedo, la disminucion
de lacalidad de viday el deterioro del capital social producto de la generacion
de la desconfianza. Asi mismo, desde el 15/09/2013 al 31/01/2020, segun lo
gue se informa en la plataforma web SiseVe, se registraron 39,315 casos de
violencia a nivel nacional, donde 2,691 casos corresponden a la provincia de
Piura, de los cuales, con datos que comprenden del 17/08/2016 al 25/09/2019,
se registraron 10 casos que corresponden a agresiones fisicas entre nifios del
nivel inicial, estos datos corresponde a la UGEL de Piura, datos que son
mostrados en el Anexos (MINEDU 2019).

Ademas, en la ley N°27337, que aprueba el Nuevo Codigo de los Nifios y

Adolescentes, en el capitulo | Derechos Civiles, en su Articulo 4°, se menciona



como derecho y libertad de los nifios y adolescentes, a su integridad personal:
“El nifo y el adolescente tienen derecho a que se respete su integridad moral,
psiquica y fisica y a su libre desarrollo y bienestar. No podran ser sometidos
a tortura, ni a trato cruel o degradante” (Congreso de la republica del Peru,
2000)

La I.LE. Rosa Suarez Rafael N°20436, ofrece el servicio educativo en los
niveles de educacion inicial y primaria. Con respecto al nivel inicial, la IE
cuenta con 3 aulas, segmentadas por edad: 3, 4 y 5 afios. En dichas aulas se
congrega a una numerosa cantidad de nifios, en un rango de 25 a 30 nifios
por aula, los cuales son dirigidos por una docente y una persona que cumple
las funciones de auxiliar de la docente del aula. Tanto la docente como la
auxiliar del aula, tienen la responsabilidad, durante el desarrollo de clase y
en la hora de recreo, salida, observar e informar cualquier incidente que
suceda con los nifios, principalmente de agresiones entre ellos, los cuales
pueden ser: empujes, patadas, pufietes y jalones de cabello. Estas agresiones
gue se presentan con mayor regularidad en el periodo destinado al recreo o
descanso, generan discrepancias entre los padres de familia y la docente,
porque muchas de estas agresiones son dificiles de contralar, ya sea por la
gran cantidad de nifios en el aula o por la frecuencia de las agresiones,
muchas de las cuales se reportan con mayor incidencia en los nifios de 3

afos, quienes recién inician su etapa escolar.

El desarrollo de la inteligencia artificial en la actualidad, en su extension como
el Deep learning tiene la capacidad de aprendizaje que se genera, por
ejemplo, por medio del uso de camaras que le permiten obtener un conjunto
de caracteristicas que contribuyen a predecir resultados (Grapsas 2019) y es
el campo de la inteligencia artificial, de donde ha surgido la necesidad de

proponer métodos y técnicas que ayuden a un sistema a la toma decisiones.

La automatizacion en la computacion es determinante para el desarrollo de la
inteligencia artificial, es asi que (Medela 2020) afirma, que el Deep Learning
ayudard a solucionar problemas que antes eran imposibles de resolver, como
el caso de, a través de la incorporacion de sus capacidades, puede detectar

anomalias o patrones en secuencia de video, imagenes, textos,



reconocimiento de voz y reconocimiento facial, utilizando algoritmos para
automatizar sistemas, de tal manera que se evita fallos en el proceso de datos
en tiempo real. El uso de camaras con vision artificial puede dar solucion a
una problematica como la agresion fisica en nifios, puesto que ayudaria a

obtener informacion y datos que aportan a la situacion visualizada.

En la presente investigacion se formulé la pregunta de investigacion: ¢Qué
métodos, factores y caracteristicas se requieren para el reconocimiento de la
agresion fisica directa utilizando camaras con Deep Learning y vision artificial

para el caso observado del nivel inicial en la IE Rosa Suarez Rafael?

Esta investigacion se justifica, en el hecho de que, al tener un exceso de nifios
por aula, implica que las docentes y auxiliares, tengan dificultades en
visualizar las acciones de agresiones fisicas, que ocurren entre nifios, por
tanto es necesario la ayuda de una herramienta tecnolégica como camaras
inteligentes, capaces de registrar por medio de imagenes y videos dichas
acciones de agresiones de los nifilos, de modo que sirva como evidencia para
la docente, la institucion educativa y padres de familia. Es importante que la
institucion educativa tenga una visualizacion de las actividades que se
desarrollan tanto en el aula, la hora de recreo y a la salida de clases, con el

fin de ofrecer la seguridad a sus estudiantes.

Esta investigacion tiene como objetivo general, describir una propuesta para
el reconocimiento de agresion fisica en nifios de nivel inicial, utilizando
camaras con Deep Learning y Vision Artificial. A su vez se formularon como

objetivos especificos:

e Describir las caracteristicas que requiere la propuesta para el
reconocimiento de la agresién fisica en nifios utilizando camaras con
Deep Learning y vision artificial.

e Describir las técnicas que ayuden a la propuesta para el
reconocimiento de la agresiéon fisica utilizando camaras con Deep

learning y vision artificial.



MARCO TEORICO

Una primera investigacion a presentar fue realizada por (Ruiz Lozano 2011),
cuyo objetivo fue disefiar una tecnologia que permita el desarrollo de
sistemas de vigilancia inteligente que se caractericen por ser escalables,
flexibles y portables a cualquier entorno. En esta investigacion el autor utilizé
ontologias y técnicas de inteligencia artificial que ayudaron a definir, de forma
uniforme, el conocimiento obtenido por video, audio y otros sensores;
asimismo se aplicaron tecnologias con herramientas para la extraccién de
nuevo conocimiento y procesos de inteligencia artificial para detectar
situaciones de riesgo con lo cual se comprueba que la vision e inteligencia
artificial cumplen un rol muy importante para lograr detectar situaciones de
riesgo con fuertes heterogenias. Basado en estos resultados, el autor
concluyd que, al tener una arquitectura basada en capas y componentes,

enfocada como flexible y escalable, la extraccion de nuevos conocimientos.

En el mismo sentido, la tesis presentada por (Gomez-Conde, Olivieri y Vila
2011) tuvo como proposito facilitar una descripcion perfeccionista del
movimiento humano, en donde utilizé la vision artificial para la deteccion de
actividades humanas basadas en imagenes utilizando seis personas para el
entrenamiento y asignando 2 acciones de andar y hacer footing sobre
multiples videos en diferentes situaciones. Su investigacion lo sustentd con
un test y una validacion de otros trabajos previos de una base de datos de
KTH lo que le permitio determinar que el sistema, con el flujo optico, es capaz

de mostrar acciones humanas caracterizadas por los cambios de velocidad.

Ademas, (Gutiérrez 2013) tuvo como finalidad obtener variables cineméaticas
tales como posicion, velocidad y aceleracion de determinados puntos de
control del cuerpo de un individuo tales como: cabeza, cuello, hombros,
codos, manos, tronco, tobillos, se pueden extraer patrones de movimiento.
Para ello se hizo uso de un middleware (l6gica de intercambio de
informacion) por medio de libre distribucion (GNU) con multiplataforma

processing (tratamiento) y un contenedor simple open NI que fue aplicado



en varios sistemas operativos, de tal manera que se demuestra la utilidad
para poblaciones con riesgo de exclusion como el aspecto autista en
cualquier entorno que se necesite estudiar comportamientos y habitos

partiendo del comportamiento humano.

Por otro lado (Arista-Jalife et al. 2017) desarrollaron un estudio con el
proposito de clasificar las imagenes de las areas urbanas en seis categorias
encontradas, las cuales se puedan utilizar en cualquier lugar del mundo. En
el estudio de clasificacion de imagenes que puedan ser etiquetadas de forma
apropiada sin intervencion humana, se utilizé el Deep learning y la maquina
de soporte vectorial basados en el reconocimiento y la clasificacion. En
donde el aprendizaje profundo fue capaz de reconocer por zonas naturales,
avenidas, zonas residenciales, edificios, industrias y cuerpos de agua.
Ademas los autores utilizaron la tabla de discusion final y la matriz de
confusion, lo que dio como resultado de los experimentos que las imagenes
etiquetadas como industrias y edificios son mas complejas de distinguir entre

ellas, tanto para aprendizaje profundo como para descriptores de nivel bajo.

Otra investigacion es la presentada por (Romero 2017) teniendo como
proposito efectuar el entrenamiento y las pruebas del algoritmo para el
aprendizaje automatico del prototipo mediante fotografias. Como método se
utilizé la libreria openCV, libreria enfocada a vision artificial apta para
sistemas y programas para el reconocimiento de objetos, con lo cual se logro
capturar las fotografias de expresiones corporales del caso a estudiar para
asi resolverlas a través del aprendizaje automatico, obteniendo como
resultado que, a medida que se construyen los clasificadores, se puede
detectar las expresiones corporales que inici6 con la codificacion de un
agente inteligente, el cual es el responsable de registrar y detectar la
informacion basada en expresiones corporales cuyas pruebas se realizaron

en la creacion de un prototipo.

Los investigadores peruanos (Romero Hernandez y Sanchez Martel 2018)
presentaron su tesis titulada “Programa de dramatizacion Asiri Warma
para disminuir las conductas agresivas en los nifios de 5 afios de la I.E.

N°215 en el aflo 2015”, que tuvo como objetivo el disefiar y ejecutar el



programa de dramatizacion con el fin de disminuir las conductas agresivas
en los nifios evaluados, para ello utilizé el método didactico y el uso de
técnicas de dramatizacion para que liberen el estrés y tensiones y al mismo
tiempo identifiquen sus acciones. Los autores concluyeron que el uso de las

técnicas de dramatizacion si disminuye la conducta agresiva de los nifios.

Cada investigacion tiene su enfoque en el uso de tecnologias o herramientas
consideradas dentro de la Inteligencia Artificial, cuyo término, segun
(Alfonseca 2014), fue inventado en 1956 por John McCarthy, Marvin Minsky
y Claude Shannon en la Conferencia de Dartmouth, término utilizado para
referirse al campo de la informatica dedicado al disefio de maquinas
inteligentes y a su estudio. Por lo que es necesario explicar su ontologia,
palabra que deriva del griego ontos (estudio del ser) y logos (palabra), la cual
es, segun el diccionario de la Real Academia Espafiola, la parte de la
metafisica que trata al ser en general y sus propiedades trascendentales.
Una ontologia permite representar de manera formal conceptos mas
importantes de un dominio, de tal manera proporciona un lenguaje comun,
para el modelado, siendo asi una importante forma de compartir
informacion, de ahi que (Gonzalo 2005), (Marco et al. 2019), (Martins et al.
2019), y (Ortega-Ordofiez et al. 2019), al enfocarse al campo de la
inteligencia artificial, la vincula a un vocabulario para expresar conceptos,
relaciones y propiedades que permiten la comprension, descripcion de un
dominio, con la finalidad de facilitar la comunicacion y compartir la
informacion con diferentes sistemas. Las ontologias estan formadas por
axiomas de conceptos, relaciones, instancias, funciones, ayudando a la
gestion del conocimiento incluyendo los procesos de extraccion, la captura,
el proceso y el almacenamiento de conocimiento; también forma parte el
filtrado de informacion en grandes volumenes de datos que quita la
informacion no deseada y se guarda aquella que tiene valor, por lo que su

empleo permite la flexibilidad en las palabras.

Fonseca (2013) afirma con respecto a la prueba de Turing, que: “si la
maquina llegara a ser capaz de engafiar a los seres humanos, haciéndose

pasar por humana, con la misma facilidad con que un ser humano puede



enganar a otro, habria que considerarla inteligente”. Es por eso que (Garcia
2012) afirma que una maquina es inteligente, si es capaz de pasar el Test
de Turing, siendo asi se considera que tiene capacidades como:
Razonamiento, representacion del conocimiento, reconocimiento del
lenguaje natural y aprendizaje. Ademas, si al Test de Turing total se adiciona
la comunicacién de cAmara de video e imagen, entonces a esta maquina se

estarian agregando dos capacidades necesarias, la vision y la robotica.

Es asi que se puede indicar que el razonamiento tiene por finalidad llegar a
conclusiones ldgicas a partir de hechos, con ayuda de los sistemas expertos
a través de las redes probabilisticas, permitiendo llegar conclusiones a partir
de las predicciones. La representacion del conocimiento es la técnica para
almacenar informacion de facil acceso y lo mas importante que los sistemas
puedan utilizar. El reconocimiento del lenguaje natural se encarga de la
comunicacion de maquina a humano utilizando su propio lenguaje. El
aprendizaje automatico es una condicion muy importante para que una
maquina sea inteligente, su finalidad es que las maquinas sean capaces de

generalizar a partir de ejemplos extraidos del entorno.

Para Software y Soluciones de Analitica (SAS), el Deep learning es un tipo
de aprendizaje automatico para hacer tareas como realizan los seres
humanos, como la identificacion de imagenes y reconocimiento del habla a
través del entrenamiento en un computador y asi configurar parametros de
los datos para que el computador pueda formarse por su propia cuenta,
usando capas de procesamiento (Hernandez 2019), de ahi que Deep
learning se utiliza para especificar imagenes, detectar objetos y describir

contenido asi como también reconocer el habla.

El Deep learning tiene la capacidad de procesar grandes volimenes de
informacion y hallar relaciones complejas, de ahi que, como mencionan
(Navarro Hernandez 2017), (Arrabales 2016), (Yepes Quiqueras 2017),
(Kuiava et al. 2019), (Souza et al. 2020), (Yang et al. 2018), (Bsir et al. 2018),
(Puerta Barrera, Amaya Hurtado y Jimenez Moreno 2015), (Ziggah et al.
2019), las redes neuronales al formar parte del aprendizaje profundo,

emplean las neuronas constituidas en multicapas ocultas, entre las de salida



y de entrada, y a través de sus conexiones transforman la informacién para

aprender, producir y clasificar las predicciones.

En este mismo sentido, (Bakerman 2019), (Kloeckner et al. 2020), y (Bezerra
et al. 2020) afirman que el Deep learning al ser aplicado a grandes
volimenes de datos, entonces se puede utilizar para la deteccién de
patrones complejos como: analisis de sentimientos, clasificacion de
imagenes, reconocimiento de voz y deteccion de objetos; esto gracias a la
explicacién de como trabaja la red neuronal, la cual primero envia laimagen
a una capa convencional para crear imagenes reducidas de los pixeles con
su respectivo peso de los modelos, luego pasa a la capa de agrupamiento,
la cual proporciona todos los resimenes, finalmente se envia la informacion
a una capa totalmente conectada, la cual esta conformada por todas las
caracteristicas extraidas y finalmente se puede predecir la categoria de la

imagen. En la figura 1 se representa dicho funcionamiento.

Figura 1 Deep learning y funcionamiento de una red neuronal
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Fuente: (Bakerman 2019)

Como menciona (Garcia 2012), para superar el Test Turing total es
necesario la capacidad de manipulacion de objetos y vision artificial, esto se
puede lograr por medio de una camara a través de la cual el computador
puede ver el mundo que lo rodea, es asi que esta busca que, a partir de una
imagen, se desarrolle la capacidad de interpretar un entorno (dar forma,

ubicacion, etc.).



Para (Contaval 2016),(Silva Junior et al. 2012), la vision Artificial en una
disciplina cientifica que contiene métodos para analizar, adquirir y procesar
imagenes, es decir, trata de generar en una maquina el mismo efecto que
tienen los ojos y poder procesar la informacion y tomar decisiones para
reducir el tiempo de ciclo del proceso automatizado, también ayuda a
realizar controles de calidad que eran dificiles de verificar por el método
tradicional, asi como realizar inspecciones de objetos sin contacto fisico.
También ayuda a determinar las coordenadas importantes de un objeto,
realiza mediciones angulares y medicion tridimensional a través de los

métodos de captacién de imagenes, inspecciona e identifica al objeto.

La vision artificial, cuenta con una herramienta algoritmica, como el flujo
optimo que es de vital importancia en las tareas de vision por computadora,
caracterizado en la deteccion de movimientos en video o secuencia de
imagenes (Elias et al. 2015). Otro algoritmo que ayuda a la clasificacion de
caracteristicas de rostro es la de Viola y Jones (Hernandez, Cabrera
Sarmiento y Sanchez Solano 2012). Para desarrollar estas aplicaciones, se
pueden considerar los seis principales lenguajes de programacion para
Inteligencia Artificial segun (Quiles Blanco 2020), los cuales son: Python con
el codigo abierto keras, open CV, C++, Java que contiene acceso a big data,
el Apache y Spark, Swit para TensorFlow que permite importar bibliotecas

de Python, lenguaje R que se usa para desarrolladores de nuevos campos.

Ademas, en la presente investigacion también se tomo6 en cuenta la técnica
de dramatizacion de un fendmeno personal y social, el cual es considerado
por Ucar (1992) porque es un elemento apropiado para el descubrimiento,
desarrollo y crecimiento de la propia persona. Es asi que, en un acto teatral
se muestran vivencias y problemas sociales, mediante el cual una persona
comparte una determinada realidad en un momento dado de espacio y
tiempo, por lo que el teatro esta mas vigente en las presentaciones y técnicas
escolares con fines educativos, frecuentemente practicado para la
dramatizacion en edades infantiles, y cada vez se incrementa el grado que
adquiere como metodologia en la formacion personal y social en relacién con

las otras técnicas dramaticas.



La dramatizacion infantil, para (Renoult, Renoult y Vialaret 1994), se expresa
a traves del teatro que es un arte, siendo el teatro el lugar donde va la gente
a reir, escuchar, llorar, entretenerse, compartir y reflexionar, asi como
también el lugar en donde se hace participe, de una idea o emocion, tanto
a espectadores como actores.

De ahi que el uso de la dramatizacion y su relacion con el Deep learning,
segun (Diego, 2014), permiten la formacién de capacidades y técnicas
cientificas a partir de los patrones de manipulacion y locomocién. Es asi que
a partir de los patrones de locomocion, que es el traslado del cuerpo, se
puede representar: Caminar, saltar, rodar, correr, trepar; y a partir de los
patrones de manipulacién, que consiste en aplicar con la mano fuerza
muscular se puede representar: golpear, pasar, empujar, patear y los
patrones de equilibrio como giros, movimientos en una sola posicion o

posturas basicas.

Es por ello la importancia de reconocer los patrones, que son métodos
fundamentales para descubrir la naturaleza de un objeto o fendémeno,
permitiendo describir las caracteristicas principales(Giacomantone et al.
2013). Por lo que, se pueden utlizar agentes inteligentes para su
representacion, los cuales son definidos como una entidad software que
realiza distintas operaciones para satisfacer a un programa o usuario;
qguienes utilizan su propio conocimiento con el fin de realizar procesos
indicandoles cdmo y qué hacer a través de la comunicacion con otros
agentes, de forma tal que puedan concretar su trabajo de una manera
adecuada. Es asi que estos agentes inteligente presentan caracteristicas
como: Reactivo (dispuesto de responder cambios en el entorno), proactivo
(intenta cumplir sus objetivos), social (comunicacion con otros agente por su
mismo lenguaje), autbnomo (capacidad de adaptacion), sociabilidad
(comunicacion con entidades u otros agentes), racionalidad (a partir de los
datos, realiza lo correcto) y movilidad (el traslado mediante una red

telematica) web WordPres (Parraga 2017).
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3.1.-

METODOLOGIA

Tipo y disefio de investigacion

Segun el nivel, la presente investigacion es considerada como exploratoria
con enfoque cualitativo, cuyo disefio de investigacion es fenomenoldgico, en
el que se formulan preguntas sobre la esencia de las experiencias respecto
a un fendbmeno o proceso como son las agresiones fisicas directas entre
nifos del nivel inicial de 3, 4 y 5 afios, con lo que se permite determinar
categorias que se presentan frecuentemente basadas en sus experiencias
comunes y distintas, el cual es direccionado a la disciplina de la ingenieria y
el comportamiento humano. Esta investigacion es fruto de una reflexién de
datos obtenidos por las técnicas aplicadas y sustentada por documentos
bibliograficos.

Para ello se hace uso de la técnica de Deep learning, la cual, segun (Gomez
2016) permite identificar las caracteristicas de los patrones que se buscan
de manera automatica empleando técnicas de entrenamiento, de ahi que
basado en esta técnica se reconocera las acciones de agresion que han sido
clasificadas segun la relacion de los patrones de movimiento, lo cual permitio
su reconocimiento con la vision artificial. Ademas, como menciona (Gonzalo
2005), en base a la ontologia que representa aspectos de la realidad y
permite expresar todos los conceptos para describir el comportamiento
humano representado computacionalmente, con lo cual, aplicada esta
técnica a especialistas, se obtuvieron datos de evaluacion de agresiones
fisicas, las cuales, junto con la teoria de patrones de movimiento se crea un
esquema de ontologia para dar la propuesta de explicacion de manera
sistematica. En la figura 2, se representa la intercepcion de las técnicas
propuestas en esta investigacion basadas en las concepciones de los

especialistas, asi como la teoria y la observacion del fendmeno en estudio.
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3.2.-

Figura 2 Intercepcion de técnicas utilizadas en la investigacion
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Elaboracion propia, (2020)
Categorias, subcategorias y matriz de categorizacion apriorista.

Para obtener la informacion y datos concretos en la investigacion, se
manejaron 3 aspectos. Un primer aspecto fue observar la problematica a
investigar, un segundo aspecto fue la busqueda de informacion por medio
de teorias, bibliografias, conceptos relacionados al tema investigado y por
ultimo la recoleccién de datos de la técnica aplicada a padres, docentes,
especialistas en tecnologia y especialistas del comportamiento humano. De
manera que se procedid a eleccion de categorias y subcategorias orientados
a la pregunta de investigacion, las cuales se muestran en la Figura 3 y se
pueden complementar con la matriz de categorizacion apriorista en los

Anexos de este informe.

12



» Categoria caracteristicas para propuesta de reconocimiento: se
mencionan las caracteristicas, para que una camara inteligente pueda
reconocer del objeto de estudio.

v Caracteristica uso de patrones: Por la forma de las agresiones
fisicas, se relacionan y se describen con los patrones de movimientos,
gue ayudarian al reconocimiento de la agresion fisica directa y en
relacién con los datos del instrumento aplicado a padres de familia,
docentes y especialistas en comportamiento humano, quienes
identificaron los modos de agresiones fisicas en nifios como: pufiete,
jalén de cabello, cocachos, pellizcos, empujon, patadas, cachetadas,
las cuales se agrupan en patrones de manipulacién. Las agresiones
de trepar a un nifio se agrupan a los patrones de locomocion.

v' Caracteristica de medicion de patrones: para que una agresion
fisica sea reconocida, se debe identificar las posibles mediciones a
dichos movimientos como: el angulo, posicién, direccién, velocidad y
distancia.

Figura 3 Categorias y subcategorias

—

|
-
=
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|
|
Elaboracion propia, (2020)
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3.3.-

» Categoria Factores que implican en el reconocimiento:
v' Factor Tiempo de reconociendo: El tiempo que tardaria en
reconocer una camara una agresion fisica empleando las propuestas.
v' Factor calidad de imagen: se comprende a la capacidad de
resolucién de la camara, para que sea factible el reconocimiento de

imagen.

» Categoria Método, para el reconocimiento de agresiones fisicas
directas: se emplean las descripciones de acciones.
v' Método de aprendizaje profundo
v' Método de vision artificial
v' Método de ontologias
v' Método de entrenamiento

Escenario de estudio

La institucion observada en el presente estudio fue la Instituciéon Educativa
Rosa Suarez Rafael, enfocandose la investigacion en los nifios del nivel
inicial de edades entre 3, 4 y 5 afos, de los cuales, muchos de estos inician
su primera etapa de nivel escolar por lo que aun no tienen el control de sus
emociones ni el control de comportamientos adecuados, ya que esta es una
etapa nueva para ellos a la cual se tienen que adaptar, por lo que, muchas
veces, suelen existir nifios agresivos con sus compafieros; comportamiento
gue muchas veces también se debe al exceso de nifios por aula (de 25 a 30
nifos) y a la poca atencidon que puede prestar la docente y auxiliar al no

abastecerse en tener en cuenta a todos los nifios.

En el nivel inicial hay 3 aulas, un aula por cada nivel de edad, en las cuales
se tiene un aproximado de 25 a 30 nifios por nivel. Ademas, cada aula
cuenta con una docente para el proceso de ensefianza y de una auxiliar,
guien sirve de soporte en las actividades que se realizan en dicha aula. Pero,

a pesar de su buena disposicidén para atender a los nifios, frecuentemente
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3.4.-

existen nilos que agreden a sus compafieros con puietazos, pellizcos,
cocachos, jalones de cabello, entre otras agresiones fisicas directas.
Agresiones que se presentan en el periodo de recreo que tienen los nifios, o
en la hora de clase o a la salida de sus actividades educativas, es asi que
mientras la docente atiende a un grupo de nifios, tiende a descuidar a los
otros nifios, quienes, dado su edad, suelen ser muy inquietos. Ademas es
importante indicar, que muchas veces, en la hora de recreo o a la salida, los
nifios también suelen ser agredidos por otros nifios quienes se encuentran

en el patio junto a los nifios del nivel inicial.

Por tal motivo, es muy frecuente que algunos padres de familia realicen
reclamos por las agresiones que sufren sus menores hijos, incidentes en los

cuales, es dificil para la docente, identificar al nifio agresor.

Por la problematica observada en la institucion educativa, la investigacion se
orienta a definir una propuesta de implementacion de camaras inteligentes
gue puedan captar las agresiones fisicas en nifios segun los movimientos de

SusS cuerpos.

Participantes

En el estudio se observé el comportamiento de nifios del nivel inicial de 3, 4
y 5 afios, durante las sesiones de clase, en el periodo de recreo y a la salida
cuando terminan sus actividades educativas, observacion que se realizo por

dos semanas consecutivas.

Ademas, se obtuvieron datos a través de las entrevistas realizadas a la
docente del aula y la auxiliar, quienes identificaron a los nifios con
comportamientos agresivos y las acciones frecuente de agresion en ellos.
También se conté con la participacion de 25 madres de familias quienes han
observado gue sus nifios, en algunas oportunidades, han sido agredidos por
sus compaferos y recomiendan implementar mecanismos que ayuden en el

reconocimiento de agresiones fisicas que afectan a sus nifios.
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3.5.-

3.6.-

Asi mismo, con el fin de obtener informacion acerca del uso de camaras
inteligentes, se realizd entrevistas a 3 especialistas en tecnologia y 3

expertos en comportamiento humano.

Técnicas e instrumentos de recoleccion de datos

Con el fin de identificar la problematica de la violencia enfocada en la
agresion fisica directa en nifios de la IE, se aplicé la técnica de la entrevista
a través de la administracién del instrumento de recoleccion de datos Guia
de preguntas de la entrevista, instrumento que se hizo llegar a través de la
red social Facebook, que fue aplicado a padres de familia, docentes del nivel
inicial, especialistas en tecnologia y especialista en comportamiento

humano, cuyos formatos se encuentran en los Anexos

Procedimiento

Después de realizar la observacion de la realidad problematica, objetivo de
esta investigacion, se elaboré un plan detallado de procedimientos con el fin
de reunir datos enfocados al reconocimiento de agresiones fisicas en nifios
utilizando camaras con Deep learning y vision artificial, los cuales fueron
sustentados en las respuestas a las preguntas formuladas a las docentes,
padres de familia, especialistas en tecnologia y especialistas en
comportamiento humano, quienes aportaron informacidén necesaria para la

categorizacion de la realidad problematica.

Dada la situacion de la emergencia sanitaria que vive el Peru, que implica el
aislamiento social, se hizo uso de la red social como el Facebook, que
permitid hacer llegar y recuperar las preguntas y respuestas de los padres
de familia, cuyos nombres y apellidos se obtuvieron a través de la docente
del nivel inicial de la IE. Para lo cual se envi6é una solicitud de amistad por la
red social Facebook y una vez confirmada se le explicé al padre de familia el

motivo de la entrevista cuyas preguntas fueron entregadas en formato de
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procesador de texto Microsoft Word, a la espera de sus respuestas en un

lapso de tiempo menor a dos dias.

Estos instrumentos fueron aplicados a los 50 padres de familia, 3 docentes,
3 auxiliares, 7 especialistas de tecnologia y 5 especialistas del
comportamiento humano, de los cuales se recibi6 respuesta de 25 padres
de familia, 3 docentes y 3 auxiliares, 3 especialistas de tecnologia y 3
especialistas del comportamiento humano. Recolectada la informacién se
clasificé con el fin de analizarlos y presentarlos en cuadros y diagramas que
permiten representar la realidad problematica y sus categorias y

subcategtorias.

3.7.- Rigor cientifico

Tabla 1Criterios de rigor cientifico

CRITERIOS Aplicado a la investigacion

De acuerdo a la riqueza de los datos recopilados en la
entrevista y la observacién y la validez de contenido, la
perspectiva obtenida de los participantes en el instrumento
aplicado se encontro una intercepcion en la pregunta de las
agresiones fisicas directas comunes en nifios y la forma de
Credibilidad | medicion de estas, acorde a los fundamentos tedricos. Los
datos fueron utiles para alcanzar el objetivo de la
investigacion con el fin de definir la propuesta de la
implementacion de un método para el reconocimiento de
agresiones a través de un sistema inteligente por medio de

camaras inteligentes.

En la presente investigacion se encontraron muchos hallazgos
gue, comparados con la teoria y los datos obtenidos por el
o instrumento de investigacion, dieron origen a una creacion de
Transferibilidad ) . _
una ontologia enfocada a las agresiones comunes y la posible
forma de deteccibn con camaras inteligentes utilizando

técnicas de deep learning y la visién artificial.
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De acuerdo al instrumento se realizé una ficha de confiabilidad
Confiabilidad | de instrumentos, evaluada por expertos de investigacion y asi

definir el nivel de confianza del instrumento.

De acuerdo a informacion obtenida con el instrumento de
investigacion y el andlisis de los datos, los datos obtenidos y
Confirmabilidad | comparados con la teoria, apoyan la propuesta de la creacion
de técnicas y métodos que ayuden al reconocimiento de

agresiones por medio de camaras inteligentes.

Elaboracién propia, (2020).

3.8.- Método de andlisis de datos

Segun (More Valencia, 2018), el ATLAS Ti es una herramienta util para realizar un
analisis de datos en el nivel cualitativo, con la cual, en la presente investigacion
permitio realizar y representar el andlisis de datos de las agresiones fisicas directas
en los nifios de 3, 4 y 5 afos de la IE, para ello se muestra la relacion por cada
punto especifico y necesario para una propuesta de acuerdo a la teoria, cada
concepto de teoria se resalta en algo especifico y necesario tener en cuenta para

la investigacion.

Ademas para el procesamiento de los datos de la encuesta, se utilizo la hoja de
célculo Excel, que permitié representar los datos de las técnicas, plataformas,
aportes, patrones y frecuencias de agresiones, en tablas y graficos estadisticos que
sustentan la aplicacion de camaras inteligentes para el reconocimiento de las

agresiones en los sujetos de estudio.
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3.9.- Aspectos éticos

Para (Gonzélez Avila 2002), la ética estudia la moralidad de los seres humanos y

se sustenta en los siguientes aspectos:

No maleficencia: en la investigacion se obtuvo posibles propuestas para el
reconocimiento de las agresiones fisicas directas en nifios a través de camaras
inteligentes, para ello, tanto en la aplicaciéon del instrumento y la observacion del
problema, se tomo en cuenta la seguridad y el bienestar de los nifios.

Principios de autonomia: este principio protege alas personas no autbnomas como
menores de edad a los nifios o personas con alguna incapacidad en decidir por si
mismos, en este principio se actué con responsabilidad.

Principio de beneficencia: se garantizo el bienestar fisico, mental y social de los

participantes en la investigacion.
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IV.- RESULTADOS Y DISCUSION

4.1. Caracteristicas a considerar para el reconocimiento de la agresion fisica
en nifios del nivel inicial, utilizando camaras con Deep learning y vision
artificial.

Mediante el analisis realizado de la informacién, la observacién del problema,
datos extraidos de los instrumentos aplicados y las categorias del andlisis del
estudio, se logré la contextualizacién de las agresiones con los patrones de
movimiento y la medicion de las acciones de agresiones, basada en la
clasificacion de las mismas, de modo que las camara por medio de imagenes

y video, identifique las acciones de agresiones fisicas directas.

Dado que el Deep learning tiene la capacidad de organizar y procesar la
informacion del aprendizaje a través de niveles, con el fin de aprender los datos
mas concretos y entender los conceptos mas abstractos (Grapsas 2019). El
aprendizaje profundo y vision artificial, por medio de numerosas imagenes y
videos que contienen agresiones fisicas directas, realizan el andlisis del
contexto, de tal manera que obtienen las caracteristicas necesarias para el
aprendizaje, del reconocimiento agresiones fisicas con uso de camaras con
Deep learning y vision artificial.

Las caracteristicas que se consideraron, fueron identificar y medir los patrones
en las 7 acciones de agresiones fisicas directas propuestas en la ontologia
(Figura 4) por medio de imagenes y videos, asi como también se considero los
patrones de gestos faciales que hacen referencia a posibles acciones a
cometer en una agresion fisica directa. El propdsito del Deep learning y la vision
artificial fue extraer informacién atil que permita establecer las propiedades del
objeto de estudio.

Estas caracteristicas se consideran necesarias, de tal manera que la camara
pueda identificar patrones, en la acciones de agresiones en nifios y asi extraer
caracteristicas que reflejen situaciones de agresiones fisicas directas,

considerando que al extraer caracteristicas de acciones negativas, se

20



considere la velocidad de brazo o del pie, la aproximacion, la fuerza de
contacto, la postura y la direccion. Estas medidas propuestas se incluyen en la
ontologia, del mismo modo se incluyen los gestos faciales que pueden predecir
si un nifio(a) reaccionara con accién agresiva hacia un compafiero(a), si el nifio
tiene la faccion de cara molesta o enojada la cAmara puede predecir que el nifio
realizara una accion agresiva, pero si el nifio tiene faccion de cara feliz, alegre,
sonriente, la camara lo predecird como accion de juego de nifio, todas esas
secuencias ayudan a la camara a reconocer imagenes o0 video positivos
referente a las agresiones fisicas directas en nifios. Para ello, existen
herramientas que ayuda para reconocimiento de patrones como la maquina

de soporte vectorial (SVM) (Giacomantone et al. 2013).

Figura 4 Ontologia con uso de patrones de movimientos
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A si mismo, el aprendizaje mediante induccion es una forma de encontrar
patrones comunes en una imagen, realizando su proceso de lo especifico a lo
general y abstracto. Otro algoritmo que ayuda con el aprendizaje de patrones
es el algoritmo de AdaBoost que tiene la capacidad de elegir de un grupo de
filtros, las caracteristicas Haar, para ir seleccionando lo que mas se ajusta, a lo

gue se pretende clasificar (Romero 2017).

En el mismo sentido, (Gémez-Conde, Olivieri y Vila 2011) clasifica los
movimientos a estudiar basdndose en 3 acciones de movimiento humano,
concluyendo que con las técnicas de la visién arterial (MVFI) puede detectar
acciones humanas por cambio de velocidad. Asi también, (Arista-Jalife et al.
2017), refiere que la clasificacion, es una caracteristica que ayuda a encontrar
los patrones comunes en laimagen, en ello se basa el Deep learning, junto con

las redes neuronales convencionales.

4.2. Técnicas a aplicar en el reconocimiento de la agresion fisica utilizando

camaras con Deep learning y vision artificial.

Después de realizar un analisis, y haciendo uso de la herramienta de AtlasTi,
se percibieron, técnicas que apoyan al reconocimiento de la agresion fisica,
como la ontologia que ayuda a expresar conceptos y categorias para el
procesamiento del lenguaje natural a un lenguaje computacional. En el caso
estudio se propuso una ontologia de forma de arbol, en donde se categorizan
las posibles medidas de estas, enfocadas a las técnicas de atletismo (Figura
5).

La técnica ayuda a representar el aspecto de la realidad de la agresion fisica
en nifios, permitiendo agrupar las acciones de agresiones fisicas directas,
contextualizadas con los patrones de movimientos basicos de nifios, en grupos
de movimientos de manipulacion y locomocion para que de esa manera exista

comunicacion entre sistemas.

22



(Ruiz Lozano 2011), refiere que la ontologia propuesta en su investigacion, le
permitié recoger definiciones difusas, logrando tener una correcta ilustracion
del conocimiento analizado, de esa manera generar explicacion automatica, vy,
comparando con la teoria de (Alfonseca 2014) quien dice que la ontologia
ayuda extraer conceptos relevantes de un dominio, analizando los resultados y
las teorias, al enfocarlo a la presente investigacion, la ontologia es necesaria
para definir conceptos de patrones a visualizar por medio de camaras con Deep

learning y vision artificial.

Otra técnica para ayudar al entrenamiento y reconocimiento, es el drama y
teatro a través de video e imagenes simultaneas, enfocadas en acciones de
agresiones especificas de nifios, lo que permite obtener un gestor de imagenes
y video. En la investigacion de (Romero Hernandez y Sanchez Martel 2018), se
obtuvo éxito en la reduccion de acciones agresivas en nifios al utiliza el drama
y teatro, lo que permitio enfocarlo en un gestor de video e imagenes, con
repeticiones de distintas posiciones, de acuerdo a las clasificaciones
estudiadas en patrones de manipulacion y locomocion, de tal manera que por
medio de las imagenes y videos recolectadas y, haciendo uso de la técnica de
la vision artificial, se pueda entrenar a un sistema con el fin de extraer
caracteristicas por medio de la capa convencional del Deep learning, luego la
capa de agrupamiento sera en la que se resuman las caracteristicas necesarias
gue tiene una agresion fisicas directa, de tal manera que en la capa final de

salida, se pueda predecir la imagen que contiene la agresion fisica directa.

Todos los objetivos especificos, dan origen a la descripcidn, de una propuesta
para el reconocimiento de agresiones fisicas, extrayendo las caracteristicas y

técnicas para su elaboracion.
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Figura 5 Analisis de datos en Atlas Ti
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4.3.- Propuesta dereconocimiento de agresiones fisicas directas a traves
de cdmaras con Deep learning y vision artificial.

En este apartado, se describe los pasos a seguir, para la implementacion de

una camara inteligente capaz de detectar agresiones fisicas directas en nifios,

a través de técnica como el Deep learning y vision artificial.

Paso 1: Definir las acciones especificas a reconocer el sistema.

La camara inicialmente reconocera acciones como: jalar, dar golpe

(cachetada, pufietes en partes del cuerpo), lanzar objetos, patadas,

saltar hacia una persona, trepar a una persona. Dichas acciones

fueron elegidas, por criterio en esta investigacion y por ser acciones

mas comunes en nifios y las que el sistema pueda recocer.

Paso 2: Con las acciones propuestas, que el sistema relaciona y define, de

manera computacional, a qué tipo de agresion pertenece dicha

accion, se busca la medicion de dicha acciones:

7/
L X4

K/

Angulo de pufio al agarre, fuerza de agarre, distancia de
atraccion se determinara como agresion de jalar
bruscamente a un compafiero.

Angulo de brazo, velocidad de mano, direccion de brazo,
gue comprende a una agresion cachetada.

Direccion de pufio, angulo de brazo, velocidad de brazo,
angulo de pufio, posicion de pufio, lo identifica el sistema
como agresioén, con pufietes en partes del cuerpo.

Posicion de pie, direccidén de pie, velocidad de pie, angulo
de rodilla, distancia final e inicial; el sistema lo determinara
como patada.

Angulo de flexién, velocidad de contacto, fuerza de contacto,
impulso de cuerpo el sistema lo distinguira como agresion

de salto hacia una persona.
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% Longitud maxima, posicion de manos al contacto con otro
cuerpo, el sistema lo entenderd como agresion de trepar a

una persona.

Paso 3: A través de la técnica de drama y teatro, aplicado a los 12 nifios que
forman parte de este estudio, y con los que se conté con la
autorizacion de sus padres, se realizaron escenas de agresiones

fisicas.

A través de la toma fotogréfica, con distintas repeticiones de cada
accion de agresion, que en total fueron 100 imagenes y 10 videos

por cada agresion fisica, se buscé el entrenamiento de la camara.

Paso 4: El lenguaje utilizado para programar la camara, es Python, enfocado,
con el Deep learning, por su orientacion multiparadigmica, también
la biblioteca a utilizar es el OpenCv de la vision artificial. Como
técnica a utilizar en la vision artificial es el MVFI (Motion Vector Flow
Instance), que es la instancia de flujo de vector de movimiento para
la clasificacion de acciones sobre video y esta basado en métodos

como el flujo 6ptimo.

Paso 5: Para realizar el entrenamiento y la clasificacion de las agresiones
fisicas directas, se divide la base de datos de video en las
estructuras: accién, persona y secuencia. La accion representa las
diferentes clases de agresiones directas, personas son los diversos
ninos que realizan la accion y secuencia es el conjunto de
secuencias de videos e imagenes procesados por accion y

persona(Gémez-Conde, Olivieri y Vila 2011).

Paso 6: La camara a utilizar es la RGB y RGB-d con sensor CCD en forma
de grilla cuadriculada donde la captura es por luz en colores como
roja, verde, azul, por lo que, al capturar una imagen resulta un
algoritmo de visén por computador conectada a internet para

obtener imagenes en tiempo real.

Paso 7: Como propuesta de ubicacién de las camaras inteligentes en la

Institucién Educativa Rosa Suarez Rafael, para lo cual se cuenta
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con el permiso de los docentes y la direccion de la institucion, se
ha considera el lugar estratégico de activacion de los sistemas.
Basandose en lo observado en la investigacion, se visualizé los
puntos mas criticos de situacion de riesgo, como el patio de la
institucion, el niumero total de camaras serian dos: una camara se

ubica al inicio del patio y otra al final del mismo.

Tabla 2 Presupuesto para la implementacion de la propuesta:

Costos directo s/ 5400
Compra de 2 camaras c/u s/ 600
Accesorios s/200

Programacién, entrenamiento, programacion e

instalacion s/4000
IGV (18%) s/ 972
Costo total del proyecto S/ 6372
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V.- CONCLUSIONES

Luego de realizar el estudio de las agresiones fisicas directas en nifios del nivel
inicial por medio de cadmaras de video con Deep learning y vision artificial se

concluye lo siguiente:

1.-Al describir las caracteristicas para el reconocimiento de la agresion fisica
directa, con el uso de cAmaras con Deep learning y vision artificial, se establecio
como alcance de la investigacion, la identificacion de patrones y mediciones
con respecto a las siete tipos de acciones de agresiones fisicas directas en
nifos de nivel inicial, por medio de observaciones de sus comportamientos, de
tal manera que se visualizé como reaccionan ante situaciones de violencia entre
compaferos, observando los movimientos y los gestos de su rostro que
ayudaron a definir los patrones necesarios para incorporarlos en su

reconocimiento a traves de las camaras con Deep learning y vision artificial.

2.-Al describir las técnicas que se deben aplicar en el reconocimiento de la
agresion fisica utilizando camaras con Deep learning y vision artificial, se obtuvo
conceptos del objeto de estudio observado, permitiendo aportar ontologias que
ayudaron a validarlo, para lo cual fue necesario transformar los conceptos en
datos con el fin de facilitar la comunicacion entre sistemas, y, para el
entrenamiento y reconocimiento de patrones de las agresiones fisicas directas
se utilizo el drama y teatro por medio de videos y fotografias de las acciones y

gesticulaciones de los nifios(as) participantes.

3.-La definicion de la ontologia y la descripcion de las agresiones fisicas directas
en nifios de educacion inicial, permitieron su identificacion y reconocimiento, de
forma tal que encaminaron a la formulacion de una propuesta enfocada en la
diferenciacién y medicion de las acciones de agresion mas frecuentes en
nifos(as) definiéndolas a través de las librerias y lenguajes del Deep learning y
la visidn artificial y las especificaciones técnicas y ubicacién de las camaras de

video a utilizar en la IE.
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VI.-

RECOMENDACIONES

1.-En esta investigacion solo se tom6 como caracteristicas los patrones de
acciones de agresiones fisicas, patrones gestuales faciales, medidas para
el reconocimiento de las agresiones fisicas, se recomienda para futuras
investigaciones considerar otras caracteristicas como patrones de voz,
patrones de sentimientos, para reconocer con mas precisién agresiones
fisicas en nifios, ya que por el tiempo y la coyuntura de aislamiento social
en que se realizé la investigacion, no se ha podido estudiar dichas

caracteristicas.

2.-Como técnica para el reconocimiento de agresion fisica, solo considero
la ontologia, el drama y teatro como gestos de imagen y video y las técnicas
del Deep learning y vision artificial se recomienda para futuras
investigaciones enfocadas en agresiones fisicas en nifios utilizar las técnica

del muiieco BOLO para evaluacion y entrenamiento por modelo.

3.-La propuesta para el reconocimiento de las agresiones fisicas directas se
recomienda implementando a la cAmara con un sistema con mas beneficios,
gue podria ser Util en el campo de comportamiento humano, psicologia para

el estudio de acciones negativas en nifios.
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ANEXOS
e Anexo. Matriz de Categorizacidon apriorista.

Ambito Problema de | Preguntade Objetivo Objetivos Categorias Subcategorias
tematico investigacion | investigacion general especificos
Reconocimie | Para las | ¢Qué meétodos, | Describir Definir las -Caracteristica uso
nto de la|docentes, Ilas |factores y | una caracteristicas que | Caracteristicas | de patrones
agresion acciones  de | caracteristicas propuesta requiere la propuesta | para propuesta
fisica con uso | agresiones se requieren | para el | para el | de -Caracteristica de
de Deep | fisicas para el | reconocimien | reconocimiento de la | reconocimiento | medicion de
learning y | directas, son | reconocimiento | to de | agresion fisica en patrones
vision artificial | dificil de | de la agresion | agresion ninos utilizando
utilizando reconocer Y | fisica directa | fisica en | camaras con Deep
camaras de | controlar  en | utilizando nifos de nivel | Learning y vision
video en la | nifios de nivel | camaras con | inicial, artificial.
institucion inicial en la IE | Deep Learning y | utilizando Factores que | -Factor Tiempo de
educativa Rosa Suarez | visibn artificial | cAmaras con | Describir las técnicas | implican en el | reconociendo
Rosa Suarez | Rafael, debido | para el caso | Deep que ayuden a la |reconocimiento | -Factor calidad de
Rafael. a que, la | observado del | Learning vy | propuesta para el imagen

cantidad de | nivel inicial en la | Vision reconocimiento de la

nifos por aula
€s numerosa.

IE Rosa Suarez
Rafael?

Artificial

agresion fisica
utiizando camaras
con Deep learning y
vision artificial.

Método, para el
reconocimiento

-Método de
aprendizaje
profundo.




de agresiones
fisicas directas

-Método de vision
artificial.

-Método de
ontologias.
-Método de
Entrenamiento.

Fuente: elaboracién propia, (2020)
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e Anexo. Instrumentos de recoleccion de datos

Guia de entrevista Padres de familia
Nombre: Fecha: / /
Pregunta 1.- ¢ El estudiante del centro educativo es nifio(a)?

Pregunta 2.- ¢ Su nifio(a) alguna vez fue agredido fisicamente por algunos de sus
comparfieros del nivel inicial?

Pregunta 3.- durante el afio escolar ¢ Cuantas veces fue agredido fisicamente su
nifio(a) por parte de sus compafieros en el nivel inicial?

Pregunta 4.- Sabe usted ¢ Qué Clase de agresion fisica le causaron su nifio(a) por
parte de sus comparieros del nivel inicial?

Pregunta 5.- sabe usted ¢ Cual fue la causa, motivo o circunstancia para que su
nifio(a) recibiera una agresion fisica por parte de sus comparieros en el nivel?

Pregunta 6.- ¢ Sabe usted en qué momento sucedio la agresion fisica a su nifio(a)
por parte de sus compafieros en el nivel inicial?

Pregunta 7.- Pudo usted saber ¢ Qué compariero agredio fisicamente a su nifio(a)?
¢, Como?

Pregunta 8 ¢ Qué solucion propone usted a la problematica de nifios agresivos en
el nivel inicial?

Fuente: elaboracion propia, (2020)
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Guia de entrevista Docente del nivel inicial

Nombre: Fecha: [ [/

Pregunta 1.- ¢ Cuantos nifios hay en su sal6n?

Pregunta 2.- ¢Existen nifios en su salén que alguna vez han agradecido
fisicamente a sus compafieros?

Pregunta 3.-Durante el afio escolar ¢cuantos incidentes de alumnos que
agreden fisicamente a sus compaferos ha reportado semanalmente?

Pregunta 4.- En los incidentes que ocurren en su saldn ¢ qué tipo de agresiones
fisicas ha observado?

Pregunta 5.- ¢Sabe usted en que momento ocurren mas incidentes de
agresiones fisicas?

Pregunta 6.- los incidentes ocurridos con sus alumnos ¢ sabe usted cuales son
los motivos que nifios(a) agreden fisicamente a sus compaferos?

Pregunta 7.- ¢ usted pudo identificar a los nifios(a) que son mas agresivos en su
aula? ¢;Cémo?

Pregunta 8- Que acciones toma usted, cuando algun alumno agrede fisicamente
a sus comparfieros?

Pregunta 9.- ¢De qué forma piensa usted que se puede evitar que nifios(a)
agredan fisicamente a sus compafieros?

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Eli UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO

Guia de entrevista Especialista en tecnologia

Nombre: fecha: [ |/

Pregunta 1.- ¢Se pueden reconocer las agresiones fisicas en nifios utilizando
camaras?

Pregunta 3.- ¢Que técnicas ayudaria al reconocimiento de la agresion fisica en
nifios utilizando camaras?

Pregunta 4.- ¢;Qué plataforma ayudaria a la programacion de las camaras
inteligentes para que puedan reconocer las agresiones fisicas en nifios?

Pregunta 5.- ¢, COmo una camara inteligente puede reconocer una agresion fisica
de una accion de juego en niios?

Pregunta 6- ¢Qué ayudaria a las camaras para el reconocimiento de la agresion
fisica en nifios?

Fuente: elaboracion propia, (2020)
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Guia de entrevista Especialista de comportamiento humano

Nombre: Fecha: /[ /

Pregunta 1: ¢ De qué manera miden los comportamientos agresivos en nifios?

ninos?

Pregunta 5: se quiere utilizar tecnologia con camaras para captar movimientos
¢, Que patrones de movimiento se puede captar en nifios?

Pregunta 6.- ¢COmo aprovechar un video de agresion fisica de nifios, para
automatizar la agresion fisica en nifios?

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Constancia de validacién de instrumentos.

CESAR VALLEID

CONSTANCIA DE VALIDACION

Por medio de la presente hago constatar que he revisado con fines de validacion

los instrumentos:

Guias de entrevista de la tesis “Reconocimiento de la agresién fisica con Deep

Learning y Vision Artificial utilizando camaras de video, caso observado

Institucion Educativa Rosa Suarez Rafael N°20436"

Luego de hacer las observaciones pertinentes, puedo formular las siguientes

apreciaciones:

Guia de entrevista N°1:
Aplicada a padres de familia

permitiendo obtener mayor

conocimiento al enfoque de la MUY
DEFICIENTE| ACEPTABLE| BUENO
agresion fisica en nifios en el BUENO
nivel inicial de la |IE Rosa
Suarez Rafael
1.Claridad X
2 Objetividad X
X

3.Actualidad




4.0rganizacion

5.Suficiencia X
, . X
6.Intencionalidad
7.Consistencia X
8.Coherencia X
. X
9.Metodologia
Guia de entrevista N°2:
Aplicada a docentes del nivel
inicial permitiendo  obtener
mayor conocimiento al enfoque MUY
DEFICIENTE| ACEPTABLE| BUENO
de la agresion fisica en nifios en BUENO
el nivel inicial de la |IE Rosa
Suarez Rafael.
1.Claridad X
2 Objetividad X
3. Actualidad X
. X
4.0rganizacion
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
T.Consistencia X
8.Coherencia X
X

9.Metodologia




Guia de entrevista N°3: Aplicado
a especialista en tecnologia
permitiendo un enfoque a las

técni tili I
cricas @ Tl PAT® ) DEFICIENTE| ACEPTABLE| BUENO| oM
reconocimiento de la agresion
fisica en nifios.
1.Claridad X

L X
2.0bjetividad
3.Actualidad X
4.0rganizacion X
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7.Consistencia X
8.Coherencia X
9.Metodologia X
Guia de entrevista N°4: Aplicada
a especialistas de
comportamiento humano| DEFICIENTE | ACEPTABLE| BUENO| 0¥

permitiendo un enfoque sobre

los comportamientos de los




nifios y las técnicas para el
reconocimiento de agresiones
fisicas.
1.Claridad X
s X
2.0Objetividad
. X
3.Actualidad
4.0Organizacion X
N X
5.Suficiencia
N X
6.Intencionalidad
7.Consistencia X
8.Coherencia X
: X
9.Metodologia

En sefial de conformidad firmo la presente en la ciudad de Piura a los 6 dias
del mes de julio del 2020.

A C A

B
""""" Firma
Mgtr. : Tedfilo Roberto Correa Calle
DNI : 02820231
Especialidad : Ingeniero en Informatica

E-mail : terococa@gmail.com




UCv

UNIVERSIDAD
CESAR VALLEJO

CONSTANCIA DE VALIDACION

Yo, Javier Eduardo Jaramillo Atoche, Con DNI N°40917312, Magister en
Direccion y Gestion de las Tecnologias de la Informacion vy
Comunicaciones, de profesion Ingeniero de Sistemas, desempefiandome
actualmente como Docente (Tiempo Parcial) en la Universidad César
Vallejo - Piura.

Por medio de la presente hago constatar que he revisado con fines de
validacion los instrumentos:

Guias de entrevista de la tesis “Reconocimiento de la agresién fisica con
Deep Learning y Vision Artificial utilizando camaras de video, caso
observado Institucion Educativa Rosa Suarez Rafael N°20436".

Luego de hacer las observaciones pertinentes, puedo formular las siguientes

apreciaciones:
Guia de entrevista N°1:
Aplicada a padres de familia
permitiendo  obtener mayor
conocimiento al enfoque de la MUY

DEFICIENTE| ACEPTABLE| BUENO BUENO

agresion fisica en nifios en el
nivel inicial de la IE Rosa
Suarez Rafael
1.Claridad X

L X
2.0bjetividad
3 Actualidad X

. . X

4.Organizacion
5.Suficiencia X




6.Intencionalidad

7.Consistencia X
8.Coherencia X
9.Metodologia X
Guia de entrevista N°2:
Aplicada a docentes del nivel
inicial permitiendo  obtener
mayor conocimiento al enfoque MUY
DEFICIENTE| ACEPTABLE| BUENO

de la agresion fisica en nifios BUENO
en el nivel inicial de la IE Rosa
Suarez Rafael.
1.Claridad X
2.0bjetividad X
3.Actualidad X
4.0Organizacién X
5.8uficiencia X
6.Intencionalidad X
7.Consistencia X
8.Coherencia X

X

9.Metodologia




Gula de entrevista N°3: Aplicado
a especialista en tecnologia
permitiendo un enfogue a las

técnicas a utiizar para ell oo~ enrel ACEPTABLE| BUENO B”I;JI'-TD
reconocimiento de la agresion
fisica en nifios.
1.Claridad X
I X
2.0bjetividad
3. Actualidad X
4. Organizacion X
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7.Consistencia X
8.Coherencia X
9.Metodologia X
Gula de entrevista N°4: Aplicada
a especialistas de
comportamiento humano
permitiendo un enfoque sobre MUY
los comportamientos de los e BUENO

nifios y las técnicas para el
reconocimiento de agresiones
fisicas.




1.Claridad

2.0bjetividad

>

3.Actualidad

4.0Organizacion

5.Suficiencia

B.Intencionalidad

7.Consistencia

8.Coherencia

x| x| X X X

9.Metodologia

En sefial de conformidad firmo la presente en la ciudad de Piura a los 6 dias
del mes de julio del 2020.

Mgtr. . Javier Eduardo Jaramillo Atoche
DNI 140917312

Especialidad : Ingeniero de Sistemas

E-mail . javierjaramillo03ster@gmail.com

Firma
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CONSTANCIA DE VALIDACION

Yo, CARMEN ZULEMA QUITO RODRIGUEZ con DNI N°02792435, Magister en
CIENCIAS ECONOMICAS CON MENCION EN PROYECTOS DE INVERSION de
profesiéon INGENIERIO INDUSTRIAL desempeiidndome actualmente como
DOCENTE TP en UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO - PIURA.

Por medio de la presente hago constatar que he revisado con fines de validacién los
instrumentos:

Guias de entrevista de la tesis “Reconocimiento de la agresion fisica con Deep
Learning y Vision Artificial utilizando camaras de video, caso observado

Institucion Educativa Rosa Suarez Rafael N°20436”

Luego de hacer las observaciones pertinentes, puedo formular las siguientes

apreciaciones:
Guia de entrevista N°1: Aplicada a
padres de familia de los nifios del nivel| DEFICIENTE | ACEPTABLE | BUENO | MUY BUENO
inicial de la |IE Rosa Suarez Rafael
1.Claridad X
2.0bjetividad X
3.Actualidad X
4.0rganizacion X
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7.Consistencia X
8.Coherencia X
9.Metodologia X




Guia de entrevista N°2: Aplicada a

docentes del nivel inicial de la IE Rosa| DEFICIENTE | ACEPTABLE | BUENO | MUY BUENO
Suarez Rafael.
1.Claridad X
2.0Objetividad X
3.Actualidad
4 .Organizacion
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7 .Consistencia X
8.Coherencia X
9 Metodologia X
Guia de entrevista N°3: Aplicada a
especialista en tecnologia a utilizar para

i S B DEFICIENTE ACEPTABLE | BUENO | MUY BUENO
el reconocimiento de la agresion fisica
en nifos.
1.Claridad X
2.Objetividad X
3.Actualidad X
4 .Organizacién X
5_.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7 Consistencia X
8.Coherencia X
9 Metodologia X







Guia de entrevista N°4: Aplicada a

especialistas de los comportamientos

de los nifios y las técnicas para el DEFICIENTE ACEPTABLE | BUENO | MUY BUENO
reconocimiento de agresiones fisicas.

1.Claridad X
2.0Objetividad X
3.Actualidad X
4.0rganizacion X
5.Suficiencia X
6.Intencionalidad X
7.Consistencia X
8.Coherencia X
9.Metodologia X

En sefal de conformidad firmo la presente en la ciudad de Piura a los 6 dias

del mes de julio del 2020.

E-mail

Magtr. : Carmen Zulema Quito
Rodriguez
DNI : 02792435

Especialidad : Ingeniero Industrial
: cquitor@ucvvirtual.edu.pe




Permiso del representante de la IE Rosa Suarez Rafael Piura

"
g N 204360 - LI "Rosa Suarez Ralael”
Lirh 1 os Tallanes - Para

PERMISO DE INVESTIGACION

Yo Vidal Temoche Ivonne Italia identificada con DNI 03887146 Como Directora y
Representante de la Institucion Educativa Rosa Suarez Rafael, otorgo el permiso a la
Alumna Cedano Silupu Maria Gladys, estudiante de la Escuela de Ingenieria de
Sistemas de la Universidad César Vallejo - Piura, para realizar la investigacion de su
tesis ttulada * Reconocimiento de la agresion fisica con Deep Learning y Vision

Arvficial utilizando camaras de video, caso observado Institucion Educativa Rosa
Suarez Rafael N°20436"

P L Skm ST SARED WAL

Directora
Vidal Temoche Ivonne ltalia

lelr 968916762
ematl ividaltemochea'y ahoo.es



Guia de categorias de entrevista a padres de familia

Preguntas Categoria Subcategorias sub-subcategorias
Pregunta 1.- ¢ El estudiante 1.-nifio

del centro educativo es 2.-nifia

nifio(a)?

Pregunta 2.- ¢ Su nifio(a)

alguna vez fue agredido

fisicamente por algunosde | 1.-si

sus comparieros del nivel 2.-n0

inicial?

Pregunta 3.-Durante el afio
escolar ¢ Cuantas veces fue
agredido fisicamente su
nifio(a) por parte de sus
comparfieros en el nivel
inicial?

1.-My frecuente
2.-Frecuente
3.-Poco frecuente

8 a mas veces
5a 7 veces
1 a 4 veces

Pregunta 4.-Sabe usted ¢ Qué
Clase de agresion fisica le
causaron su nifio(a) por
parte de sus comparieros del
nivel inicial?

1.-agresiones con uso
de manos :

2.-agresiones con uso
de pies:

3.-agresiones con uso
de boca:

pufiete, jalon de cabello, cocachos,
empujo, pellizcos, arufios

patadas

mordedura

Pregunta 5.-sabe usted ¢ Cudl
fue la causa, motivo o
circunstancia para que su

1.-por conducta
negativa

por molestar a sus comparieros
por quitarle el refrigerio de sus
comparferos




nifio(a) recibiera una agresion
fisica por parte de sus
compaferos en el nivel?

2.-por jugar en el
recreo

3.-no hubo causa

por coger las cosas de sus
compariero sin permiso

por ser egoista con sus amigos

empujar a otro nifio(a) jugando

quitarle un juguete a su amigo(a)
jugando

jugando con sus amigos

por no prestar los juguetes a
sus companiero, exclusion de
sus amigos en los juegos, no
comparte sus cosas, no apoya
a sus amigos

Pregunta 6.- ¢ Sabe usted en
gué momento sucedio la
agresion fisica a su nifio(a)
por parte de sus compafieros
en el nivel inicial?

1.-Hora de entrada
2.-En hora de clase
3.-Hora recreo
4.-Hora salida

Pregunta 7.-Pudo usted saber
¢, Qué compariero agredio
fisicamente a su nifio(a)?

¢, Como?

1.-si

2.-no

su nifio (a) le conto,
sus amigos del nifio(a) contaron

nadie vio cuando agredieron al
nifio(a),el nifilo no reconoce al
compafero que lo agredio, la
profesora no se percat6 cuando el
nifio(a) fue agredido, la auxiliar no
se percato cuando el nifio(a) fue
agredido




Pregunta 8.- ¢ Qué solucion 1.-instalacion de camaras inteligentes en los salones,

propone usted a la camaras en el patio

problematica de nifios

agresivos en el nivel inicial? 2.-contrato de mas 2 auxiliares por aula
auxiliares

pendiente que no se peleen los
3.- méas atencién por nifios, hora de recreo, en hora de
parte de la docente salida

Fuente: elaboracion propia, (2020)




Graficos estadisticos de instrumento aplicado a padres de familia

Grafico N1 Respuesta prequnta 2 de Guia de entrevista padres de Su nifo fue agredido
Su nifio fue
agredido "
§i 17 i
No 8
Grafico N°2 Respuesta pregunta 4 de Guia de entrevista padres de familia
hadd i CLASE DE AGRESIONES
5
Clase de agresiones
Agresiones con Uso de manos 1 P——
Agresiones con Uso de pies 4 us0 de manos
Agresiones con uso de boca ) B Agresiones con
Us0 de pies
Agresiones con

wsode boca

Fuente: elaboracion propia, (2020)



POSIBLE SOLUSION A LA PROBLEMATICA

nstalacion de camaras

Contrato de ms auxiliares

Mas atencian por parte de la docente

6 15
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§
0 [ |

Grafico N°4 Respuesta pregunta 8 de Guia de entrevista padres de familia

En qué Momento de sucedid la agresion

1.-Hora de entrada

2-En hora de clase

3-Hora recreo

4 -Hora salida

POSIBLE SOLUSION A LA
15 PROBLEMATICA

[=a] [=] [=] [131]

Instalacionde ~ Confratode mas ~ Mas atension por
camaras auliares parte dela docente
En que Momento de
sucedio la agresion
1 1-Hora de
) entraca
] 2-n hora de
I
) clase
4 13.-Hora recreo

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Guia de categorias de entrevista a docentes del nivel inicial

Pregunta Categoria Subcategorias sub-subcategorias
Pregunta 1.-

¢, Cuantos nifos

hay en su sal6n?

Pregunta 2.-

¢ Existen nifios en

su salén que

agreden

fisicamente a sus | 1.-Si

comparieros? 2.-No

Pregunta 3.- 1.-My frecuente 10 a mas
Durante el afio incidentes por
escolar ¢cuantos | 2.-Frecuente semana
incidentes de 10 a méas
alumnos que 3.-Poco frecuente | incidentes por
agreden semana
fisicamente a sus 1 a 4 incidentes
compafieros ha por semana

reportado
semanalmente?

Pregunta 4.- En
los incidentes que
ocurren en su
salon ¢ qué tipo de
agresiones fisicas

1.-agresiones con
uso de manos :

2.-agresiones con

Purfiete, jalon de
cabello, cocachos,
empujo, pellizcos,
arunos

ocurren? uso de pies: Patadas
3.-agresiones con | Mordedura
uso de boca:

Pregunta 5.- 1.-hora de entrada

¢ Sabe usted en 2.-En clase

que momento 3.-Hora recreo

ocurren mas 4.-En clase

incidentes de

agresiones

fisicas?

Pregunta 6.- Los 1.-por conducta Por molestar a
incidentes negativa sus comparnieros.

ocurridos con sus
alumnos ¢ sabe
usted cuales son
los motivos que

Por quitarle el
refrigerio de sus
comparieros.




nifos(a) agreden
fisicamente a sus

Por coger las

compareros? cosas de sus
compaifiero sin
permiso.
Por ser egoista
con sus amigos.
por no prestar los
juguetes a sus
compafero,
2.-por jugar en el exclusion de sus
recreo amigos en los
juegos, no
comparte sus
cosas, no apoya a
Empujar a otro Sus amigos
Nifio(a) jugando.
quitarle un juguete
a su amigo(a)
jugando
jugando con sus
amigos
3.-no hubo causa
Pregunta 7.- 1.-Si Por las quejas
¢Justed pudo continuas de los
identificar a los nifios.
nifios(a) que son
MAas agresivos en Por las quejas
su aula? ¢ Cémo? continuas de los
padres.
por la observacion | gritar a sus
actitudes poco amigos(a)
incorrectas ,empujar a sus
amigos
2.-No
por el exceso de
alumnos
Pregunta 8- Que | 1.-Castigo prohibir al nifio(a) | Como jugar en

acciones toma
usted, cuando

lo que mas le
gusta

hora de recreo, no
darle el juguete




algun alumno
agrede
fisicamente a sus
comparneros?

2.-llevarlo
direccién
3.-comunicar a los
padres

asignar una tarea

que mas le gusta
en hora de recreo.

realizar la oracion
de la semana por
dos dias

Pregunta 9.- ¢ De
qué forma piensa
usted que se

puede evitar que
nifos(a) agredan
fisicamente a sus
comparneros?

1.- contratando 2
auxiliares

2.-hablar con los
padres

3.- mas
precaucion con
los nifios con
conductas
agresivas

4 .-instalando
camaras

5.-asistencia
psicologica

comportamiento
de sus hijos

Fuente: elaboracion propia, (2020)




Graficos estadisticos de instrumento aplicado docentes de nivel inicial

Grafico N°5 Respuesta de la pregunta 2

Existen nifios agresivos en su saldn
si: LB
no: L0

Grafico N°6 Respuesta de la pregunta 4

i
Qué tipo de agresiones fisicas ocurren
1.-agresiones con uso de manos : 4
2.-aErE5innes con uso de pies: 2
3.-agresiones con uso de boca: 0

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Grafico N°7: Respuesta de la pregunta 5

Momento de los
incidentes

1.-hora de entrada
T
3.-Hora recreo

4.-En clase

wwool

Grafico N°6. Repuesta de la
pregunta 9

Como se evitarian las
| agresiones

1.- contratando 2

auxiliares 1

2.-hablar con los

padres ]

3.- mas precaucidn
con los nifos con

conductas agresivas 1
d.-instalando camaras 3
5.-asistencia

psicoldgica 1

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Guia de categorias de entrevista a especialistas en tecnologia

Pregunta Categoria Subcategorias
Pregunta 1: ¢ Se 1.-Sl

pueden reconocer

las agresiones 2.-No

fisicas en nifios

utilizando

camaras?

Pregunta 2: 1.-agregando

¢ Como podrian inteligencia

las cdmaras artificial

reconocer

agresiones fisicas | 2.-con técnicas de
en ninos? reconocimiento

Pregunta 3: ¢ Que
técnicas ayudaria
al reconocimiento
de la agresion
fisica en nifios
utilizando
camaras?

1.-Deep Lerning
2.-Vision Atrtificial
3.- Maching
Learning

Pregunta 4.-

¢, Qué plataforma
ayudaria a la
programacion de
las camaras
inteligentes para
gue puedan
reconocer las
agresiones fisicas

1.-open cv
2.-pyton
3.-tensorflo

en nifos?
Pregunta 5: 1.-Programando
¢,COmo una para que

camara inteligente
puede reconocer
una agresion
fisica de una
accion de juego

identifique una
solo la agresién
fisica.

2.-Programando

en nifnos? para que aprenda
a reconocer una
agresion fisica
Pregunta 6.- 1.-El

¢, Qué ayudaria a
las cAmaras para

entrenamiento
2.-Las ontologias




el reconocimiento | 3.-La calidad de

de la agresion imagen

fisica en nifios?

Pregunta 7.- 1.- calidad de la nivel de grises,
¢ Qué se necesita | camara pixel

para obtener una
imagen con alta | 2.-tipo de camara
definicion?

Fuente: elaboracion propia, (2020)




Graficos estadisticos de instrumento aplicado a especialistas en tecnologia

Grafico N*15 de la pregunta 3 de guia especialista tecnologia

Que plataformas ayudaria

Que plataformas
ayudaria L2
1.-Deep Learning U.;
2.-Vision Artificial 1 05
3.- Maching Learning 1 0.4
[ 0.2
0
1.-Deep Learning 2.-Vision 3.- Maching
Artificial Learning

Grafico N*14 de la pregunta 6 de guia especialista tecnologia

Que ayudaria las Que ayudaria a las camaras

cAmaras para el A
.p. parda el reconocimiento
reconocimiento

1.-El entrenamiento

1 15
2.-Las ontologias 1 !
3.-La calidad de =

0

imagen 1
1-El 2-las 3-lacalidad de
entrenamientd  ontologias imagen

Grafico N*16 de la pregunta 4 de guia especialista tecnologia

Que plataformas 5 Que plataformas ayudaria
ayudaria

1.-opencv 1

2.-pyton 1

3.-tensorflo 1

=l-opencv = 2-pyton = 3.-tensorflo

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Guia de categorias de entrevista a especialistas en comportamiento

humano.

Pregunta

Categoria

Subcategorias

sub-

subcategorias

Pregunta 1: ¢De
gué manera
miden los
comportamientos
agresivos en

ninos?

1.-registro de 4

dimensiones

2.observacion de
acciones de los

ninos

Frecuencia

Duracion

Intensidad

Latencia

numero de veces
gue se realiza las

agresiones

tiempo de
duracion de la

agresion

la fuerza que

realiza la agresion

tiempo de

ocurrencia

Pregunta 2: ¢Con
gue acciones se
pueden relacionar
las agresiones

fisicas en nifios?

1.- Patrones de
movimiento
2.-Defenza

persona

Fuente: elaboracion propia, (2020)




Pregunta 3: ¢ Qué
define una

agresion fisica?

1.- La Postura

2.-La direccién

3.-Aproximacion

4 .-Gestualizacion

al individuo
facciones del

rostro

Pregunta 4: ¢ Que
técnicas utilizan
para el estudio de
la agresion fisica

en ninos?

1.-Drama y teatro

2.-Experimento
mufieco Bolo
3.-programa de

intervencion

3.-Registro

acumulativo de

Concientizacion
Relajacion
entrenamiento de

la tortuga

tratamiento por un

periodo de tiempo

conducta en base a una
conducta
Pregunta 5: se 1.-manipulacion puiiete,

quiere utilizar
tecnologia con
camaras para
reconocer
movimientos
¢,Que patrones de
movimiento se

puede captar en

2.-locomocion

cachetada, patada

saltar encima de

una persona

nifos?
Pregunta 6.- 1.- para hacer una
¢, Como simulacion de

aprovechar un

comportamientos




video de agresion | 2.-para realizar un
fisicas de nifios, entrenamiento de
para automatizar | reconocimiento

la agresion fisica

en ninos?

Graficos estadisticos de instrumento aplicado a especialistas
comportamiento humano

Grafico N° 9 Respuesta pregunta 1

De qué manera
miden las
agresiones

De que manera miden las

1.-registrode 4
dimensiones 2

2.observacion de
acciones de los

nifios 1
® 1.-registro de 4 dimenciones W 2.observacion de acciones de los nifios
Grafico N° 10 Respuesta Que acciones se relacionan
pregunta 2

con las agresiones

Area del grafico

Que acciones se
relacionan con las
agresiones

H 1.-Patrones de

1.- Patrones de movimiento

movimiento 2
2.-defenza
personal 1

M 2.-defenza personal




Grafico N° 11 Respuesta
pregunta 3

Que define una
agresion

1.- La Postura

2.-La direccidgn

3.-Aproximacion

ol |~ |~

4.-Gestuzalizacion

Grafico N° 12 Respuesta pregunta 4

Técnicas que
utilizan

1.-Drama y teatro 1

2.-Experimento
muneco Bolo 1

3.-programa de

intervencion 0
4.-Registro

acumulativo de

conducta 1

Fuente: elaboracion propia, (2020)



Grafico N° 13 Respuesta o
pregunta 5 de guia de Patrones de movimiento que

comportamiento humano se pueden captar

Patrones de
movimiento gue
se pueden captar

1.-manipulacion 2 m 1-manipulacion

2.-locomacion 1 2.-locomocion
Grafico N® 13 Respuesta pregunta Como aprovechar un video
6 > SR

de agresion fisica para

Como aprovechar S

un video de automatizar

agresion fisica

para automatizar 33%

1.- para hacer una
simulacion de
comportamientos 1

. m 1.- para hacer una simulacion de comportamientos
2.-para realizar un

entrenamiento de W Z.-para realizar un entrenamiento de reconoci miento
reconocimiento 2




Grafico N? 9 Respuesta preg_unta N21

De qué manera
miden las
agresiones

1.-registro de 4
dimensiones

2.observacion de
acciones de los
nifios

Grafico N® 10 Respuesta

pregunta N°2
Ex

Que acciones se
relacionan con las
agresiones

1.- Patrones de
movimiento

2.-defenza
personal

Fuente: elaboracién propia, (2020)

De que manera miden las

M 1 -registro de 4 dimendones M 2.cbservadion de acdones de los nifios W

Que acciones se relacionan
con las agresiones

M 1.-Patrones de
maovimiento

W 2.-defenza personal



Grafico estadistico MENEDU

Grafico de numero de casos reportados en la pagina SiseVe del Ministerio de
educacion del 15/09/2013 al 31/01/2020.

Total de Casos Reportados 39 315

ascolares
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