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RESUMEN

El presente proyecto de investigacion da a conocer el desarrollo de una aplicacion
web para el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas en nifios de 8 a 17 afos
con discapacidad auditiva en la institucion educativa CEBE Manuel Duato. La
problematica de la investigacion es la influencia del deep learning como herramienta
para el aprendizaje del lenguaje de sefias en nifios en etapa escolar, el uso de esta
herramienta para el desarrollo cognitivo, social e inclusibn pueda ayudar en las
capacidades de los estudiantes a aprender nuevas herramientas y metodologias que
puedan beneficiarlos en su etapa de aprendizaje de esta forma se rompen las
brechas digitales para los nifios con discapacidad auditiva. En la actualidad inclusién
social en todos los niveles ayuda a comprender y beneficia a todos los individuos. El
objetivo de esta investigacion es determinar que el deep learning influye en el
aprendizaje del lenguaje de sefas peruanas en los nifios con discapacidad auditiva
en la institucion educativa CEBE Manuel Duato. El tipo de investigacion realizada es
de tipo aplicada, con una metodologia cuantitativa y de disefio experimental.

Palabras clave: Deep Learning, Lenguaje de Sefias, Lenguaje de sefias peruanas,
discapacidad auditiva, DL, LS, LSP.



ABSTRACT

This research project presents the development of a web application for learning
Peruvian sign language in children aged 8 to 17 years with hearing impairment in the
educational institution CEBE Manuel Duato. The problem of the research is the
influence of deep learning as a tool for learning sign language in school children, the
use of this tool for cognitive development, social and inclusion can help in the
capabilities of students to learn new tools and methodologies that can benefit them
in their learning stage in this way break the digital gaps for children with hearing
impairment. Nowadays social inclusion at all levels helps to understand and benefits
all individuals. The objective of this research is to determine that deep learning
influence the learning of Peruvian sign language in children with hearing impairment
in the educational institution CEBE Manuel Duato. The type of research conducted is
applied, with a quantitative methodology and experimental design.

Keywords: Deep Learning, Sign Language, Peruvian Sign Language, hearing
impairment, DL, LS, LSP.
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El lenguaje es de naturaleza humana el cual sirve para comunicarse con las personas
de su entorno y expresar acciones, expresiones, emociones, etc. Es por ello que es
una parte fundamental del desarrollo humano como parte de la interaccion con su
entorno personal y su desarrollo cognitivo. La diversidad linglistica es una
caracteristica de los seres humanos que diferencia a otras especies, Los humanos
han desarrollado la capacidad para comunicarse a través de distintas formas. Los
medios por los cuales se realiza esta comunicacion pueden ser exclusivos y
particulares para una comunidad que puede resultar diferente para otras Orjuela y
Perdomo (2022, p. 10).

Segun la Federacion Mundial de Sordos, se estima que hay cerca de 70 millones de
individuos sordos globalmente. La mayoria, mas del 80%, reside en naciones en
desarrollo. Ademas, existen mas de 300 lenguas de sefas distintas usadas por
diversos grupos y comunidades. Naciones Unidas (2018).

El lenguaje de sefias es utilizado por las personas con discapacidad auditiva, en el
Peru en el dltimo censo realizado por el INEI 532 mil personas presentan limitaciones
de forma permanente con problemas para oir, las personas que se pueden comunicar
mediante gestos y movimientos de manos son el 11,9% y las que utilizan sefias son
el 2,9% INEI (2018). En la mayoria del contexto humano, las comunicaciones entre
las diferentes comunidades se basan en las lenguas formadas de signos orales, a
pesar de que, no todas las comunidades humanas interactian usando lenguas
habladas. Las personas con algun tipo de discapacidad desarrollan lenguas propias
para su comunicacién entre sus comunidades y con otras de su entorno Orjuela y
Perdomo (2022, p. 10).

Varios factores impactan a las personas con discapacidad auditiva a lo largo de sus
vidas. Estos incluyen desafios en el desarrollo de relaciones con familiares, amigos y
vecinos. La interaccion con personas oyentes a menudo requiere la presencia de un
intérprete de lenguaje de sefias. En ocasiones, las traducciones pueden ser inexactas,
llevando a la pérdida de informacion y causando frustracién en las personas con
discapacidad auditiva. En el sector educativo, las barreras de comunicacion afectan

significativamente el aprendizaje. En Per(, las opciones educativas para estas
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personas son limitadas, existiendo solo un colegio que ensefia el lenguaje de sefias

peruano y un centro de Educacion Bésica Alternativa Montenegro y Villa (2019, p. 11).

Como nos menciona MINEDU (2016); En el ultimo censo escolar realizado en el 2015,
donde se tenia un total de 6 534 estudiantes con discapacidad auditiva son atendidos
por el sistema de educacion. De los cuales, 3 649 son de género femenino y 2 885 de
género masculino. Se debe destacar que 2 203 estudiantes con discapacidad auditiva

se encontraban matriculados en colegios inclusivos.

También, en el ambito laboral las brechas de comunicacion traen como consecuencia
gue las personas con discapacidad auditiva olviden informacién muy necesaria para

desempefiar sus actividades Montenegro y Villa (2019, p. 11).

El desarrollo de la investigacion se aplicara en el CEBE Manuel Duato ubicado en
Jiron Santa Cruz Pachacutec 510 Lima -Perd, esta institucion se constituye en la
ciudad de Lima - Los Olivos desde 1976, surge como respuesta a la necesidad
educativa, social y econémica de la comunidad con discapacidad auditiva (sordas).
CEBE Manuel Duato desarrolla el apoyo de la comunidad sorda mediante la ejecucion
de un plan educativo y social para el desarrollo humanistico resaltando el respeto a la
cultura sorda y la Lengua de Sefias Peruanas (LSP). Cuenta con el programa de
ensefianza multigrado de nifios entre los 8 hasta los 17 afos donde se les ensefia el
alfabetizacion de dos niveles, en el lenguaje de sefias y la lectoescritura del espafiol
el cual desarrolla la lectura y escritura del lenguaje espafiol de los menores sordos
siendo desarrollado en los conceptos y practicas en la educacion bilingle teniendo

como componente principal la inmersion totalmente completa en ambientes visuales.

La problematica de la CEBE Manuel Duato reside en que, como es una escuela de
enseflanza con metodologias presencial no cuenta con un sistema que rompa la
brecha digital en el reforzamiento y apoyo de la ensefianza de la lengua de sefias
peruanas (LSP) por ese motivo el reforzamiento en el lenguaje se realiza utilizando
medios convencionales como guias impresas, libros fisicos, examenes impresos y el

uso de algunos videos para complementar.
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Justificacion tedrica: El lenguaje es un componente fundamental en la construccion
del conocimiento y en la socializacion de las personas, el lenguaje se centra como
parte primordial en el desarrollo cognitivo, que actiia como una de las herramientas
gue mide el mundo exterior y las interpretaciones internas que tiene cada persona
(Orjuela'y Perdomo, 2022).

Justificacion Metodolégica: La integracién del lenguaje de sefias dentro de la
educacion puede conllevar una variedad de caminos, comenzando con el rendimiento
académico hasta en el bienestar emocional, al utilizar multiples métodos nos permiten

tener una perspectiva desde diferentes angulos (Montenegro y Villa, 2019).

Justificacién Practica: La investigacion realiza el enfoque sobre la eficacia y el impacto
del lenguaje de sefas en la educacion donde se tiene como metodologias el uso de
herramientas y algunas estrategias para poder desarrollar la inclusion de los nifios con
problemas auditivos (nifios sordos) en distintas escuelas, al realizar la implementacion
de estas metodologias se asegura una educacién de calidad y la inclusién (Andrade,
2022). Este trabajo se puede utilizar para evaluar mediante los test de compresion y
produccion de signos donde se evalla las fortalezas y debilidades de las personas
con discapacidad auditiva que no solo se enfoca en el abecedario sino en la formacion
de palabras como, nifia, beber agua, ir a casa, colegio, etc. Ya que la gran mayoria
de autores se enfocan en el aprendizaje de abecedarios y no en palabras compuestas.

Se plantea como problema general ¢ Cémo influye el DL en el aprendizaje del LSP en
los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE Manuel Duato? a continuacion,
se detalla el desarrollo de los problemas especificos

e (De gué manera influye el DL para la comprension de los signos basicos y el
aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE
Manuel Duato?

e (De qué manera influye el DL para la produccion de los signos basicos vy el
aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE
Manuel Duato?

14



El objetivo general es determinar como influye el DL para ayudar en el aprendizaje del
LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE Manuel Duato. Los

objetivos especificos son los siguientes:

e Determinar la influencia del DL en la comprension de los signos basicos y el
aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE
Manuel Duato.

e Determinar la influencia del DL en la produccién de los signos basicos y el
aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE

Manuel Duato.

Se plantea la siguiente hipétesis general, la aplicacion basada en DL para ayudar en
el aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel primaria en el BECE Manuel
Duato mejorara en la comprension y produccion de signos en LSP. Las hipotesis
especificas son las siguientes:

e El desarrollo de una aplicacion basada en DL ayudara en la comprensién de
los signos basicos en el aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel
primaria en el BECE Manuel Duato.

e El desarrollo de una aplicacion basada en DL mejorara la produccion de los
signos basicos en el aprendizaje del LSP en los estudiantes sordos del nivel

primaria en el BECE Manuel Duato.
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El uso del aprendizaje profundo en la actualidad cumple muchas funciones para las
distintas disciplinas en el area médica, psicoldgica, social y educativa. El desarrollo de

esta investigacion se enfoca en el ambito educativo y su aplicacién en este mismo.

Al respecto (Sharma y Anand 2021), el uso de funciones realizadas manualmente y
de algoritmos de aprendizaje automatico (ML) son muy extensos desde los afios 1970
para el reconocimiento gestual, en particular el lenguaje de sefias (SL). El avance del
desarrollo del aprendizaje profundo (DL) reemplaza las caracteristicas manuales y los
algoritmos (ML), los cuales requieren menos tiempo y un mejor rendimiento, como son
las redes neuronales convolucionales (CNN), junto con los datos RGB, la profundidad,
en el reconocimiento del esqueleto, en el reconocimiento gestual. La profundidad es
la distancia del objeto desde una camara o sensor. En su investigacion obtuvieron un
33.4% y un 39.8% en reconocer los numeros y al realizarlo en el alfabeto obtuvieron
un 45.6%.

El reconocimiento del lenguaje de sefias es un tema que muchos investigadores se
encuentran estudiando para lograr un algoritmo que tenga la mayor tasa de precision,
como nos indica (EI-Alfy y Lugman 2022), la atencion de muchos investigadores de
campos multidisciplinarios los cuales incluyen la visibn por computadoras, el
reconocimiento de los patrones, el aprendizaje automatico, sensores y robots. Los
investigadores han indagado multiples temas con la finalidad de desarrollar sistemas
optimos para la deteccion en tiempo real para que la comunicacién sea de manera
eficiente con las personas con discapacidad auditiva (sordos). Uno de los avances
actuales en la visibn por computadora y el aprendizaje profundo promueve los
esfuerzos de los cientificos sobre el reconocimiento del lenguaje de seias,
exponiendo una taxonomia de mapas mentales de diversas direcciones de la
investigacion con relacion al lenguaje especifico. Conclusiones el avance en la
identificacion del lenguaje de sefias ha sido notable desde sus primeras etapas
centradas en la identificacion de letras y numeros. Las metodologias modernas de
SLR son eficientes en el manejo de sefias que involucran movimientos de manos y
cuerpo. Adicionalmente, los métodos contemporaneos infrecuentemente requieren el

uso de sensores o0 guantes coloridos, tan comunes en enfoques pasados.
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Segun Abiyev, Arslan y Idok (2020), En los ultimos afios, se han llevado a cabo varios
proyectos de investigacion relacionados con el reconocimiento de lenguajes de sefias.
Por lo general, existen dos tipos de métodos para reconocer estos lenguajes: los
enfoques basados en sensores y los enfoques basados en vision. El primer enfoque
utiliza una variedad de sensores que se adhieren a las manos para capturar los gestos.
Los sensores flexibles y los sensores de medicién de inercia (IMU) son los mas
comunes para rastrear los gestos y detectar la flexion de los dedos y la orientacion de
las manos. La taza de precision que obtuvieron fue el 96% en la captura de las

imagenes en tiempo real.

Nos menciona Andrade (2022) el desarrollo de implementacion de un sistema de
traduccion de lenguaje de sefias mediante inteligencia artificial para las personas con
discapacidad auditiva, donde se comprueba si el uso del sistema mejora la
comunicacién. Donde concluye que el uso de mediapipe mejora la deteccion la
comprension de los signos basicos del alfabeto en el lenguaje de sefias con una

eficacia del 95%.

También Chong y Lee (2018) nos presentan en su articulo que, para clasificar los
gestos de las manos, se utilizan varios algoritmos de aprendizaje automético y
técnicas de procesamiento de imagenes. Estos métodos se dividen en paradigmas
estaticos y dinamicos. El modelado de gestos manuales estaticos solo requiere el
procesamiento de un solo cuadro de video a la vez, y no contiene informacion
temporal. Por otro lado, el modelado dindmico considera las -caracteristicas

temporales de la orientacion y forma de las manos en movimiento a lo largo del tiempo.

Se tiene en cuenta el aporte del articulo de El-Alfy y Lugman (2022) el cual nos
menciona que Hoy en dia, hay muchas tecnologias que utilizan el aprendizaje
automatico y el aprendizaje profundo para detectar los signos de los lenguajes de
sefas. Estas tecnologias se enfocan en un espacio 2D que representa las ubicaciones
relativas en el espacio de los signos en 3D. Para capturar la tercera dimension
(profundidad) y la cuarta dimensién (tiempo), se utilizan fechas y otros trucos gréaficos

complementarios.
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Nos menciona (Islam et al. 2022) Hoy en dia, es muy importante y necesario aplicar
el aprendizaje automatico para desarrollar aplicaciones que ayuden a identificar el
lenguaje de sefias y asi ayudar a las personas con discapacidad auditiva (sordos). Se
utilizan redes neuronales artificiales (RNA) similares a las CNN para clasificar gestos
mediante capturas de video. Estas imagenes son procesadas y aumentadas para
obtener una puntuacion de coincidencia en las palabras del 90%.

El objetivo es perfeccionar las multiples soluciones propuestas por varios autores en
el campo del aprendizaje automéatico para identificar el lenguaje de sefias y facilitar su
aprendizaje de manera interactiva. Luego, se busca adaptar la tecnologia y reducir las

brechas digitales entre la comunidad con discapacidad auditiva.

En la investigacion de (Nareshkumar y Jaison 2023), nos mencionan que, los trabajos
gue rodean el uso de imagenes estadisticas son divididas en dos categorias; que se
basan en el aprendizaje automatico (ML) y en el aprendizaje profundo (DL). La
arquitectura basada en ML generalmente involucra la extraccion manual de funciones,
gue posteriormente pasan a la arquitectura de clasificacion de DL, la cual es la
arquitectura K-NN. Por otro lado, los modelos que se basan en CNN incorporan otros

modelos de CNN personalizados y otros modelos mas grandes.

Segun Yanxiao (2021), actualmente las tecnologias de asistencia informatica se
vienen utilizando en la ensefianza del lenguaje de sefias, lo que ayuda a mejorar en
gran medida la eficacia en el aprendizaje. De igual manera se han desarrollado
sistemas de ensefianza del lenguaje de sefias. Basandose en la comprension integral
en la forma y los requisitos fundamentales en la ensefianza del lenguaje de sefas, Se
desarroll6 una plataforma de ensefianza del lenguaje de sefias utilizando el sensor
kinect. Este sistema ha desarrollado nuevas funcionalidades para el ingreso y
reconocimiento del lenguaje de sefias, permitiendo brindar el apoyo para la ensefianza

en la actualidad del lenguaje de sefias.

Segun Suneetha M, Prasad M y Kishore P (2021), en su articulo, la interpretacion
automatica del lenguaje de sefias fue un desafio debido a que su naturaleza intuitiva

de los movimientos de las manos y de los dedos de los seres humanos. Estos
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deberian especificamente traducidos por la méaquina deberian dar argumentos
significativos para una conversacion fluida entre dos tipos de humanos. No obstante,
la biomecéanica del cuerpo humano hace dificil la captura de signos particulares en
casi su totalidad. La vision por computadora en combinaciéon con los algoritmos de
machine learning para reconocer el lenguaje de sefias han logrado excelentes

resultados en los ultimos tiempos.

Segun (Sreemathy et al. 2023), El aprendizaje profundo ha evolucionado de gran
manera la capacidad de ejecutar tareas de clasificacion muy dificiles que quizas no
podrian ser capaces con los algoritmos tradicionales de aprendizaje de maquina. Los
enfoques se basan en DL para la identificacion y clasificacion del lenguaje de sefias
donde han ganado su popularidad en estos afos, en especial con el desarrollo de
hardware eficaz para entrenar modelos complejos de DL. El uso de redes basadas en
LSTM se encuentra entre las mas populares para el reconocimiento del lenguaje de
sefas, el estudio utiliza ConvLSTM y ResNets para la captura del color de piel y
modelos LSTM para detectar la estructura del esqueleto para capturar los gestos de

la mano estaticas.

Como nos menciona (Natarajan et al. 2022), la evolucion del aprendizaje profundo se
aproxima a producir resultados fabulosos en la aplicacion de la vision artificial y la
identificacion de acciones de los seres humanos. La incorporacion de algunos
métodos hibridos y técnicas de ensamblaje obtienen una mejora en la capacidad de
los modelos mencionados en el manejo de tareas pesadas. Las investigaciones
recientes de las técnicas de CNN, LSTM, GRU y GAN realizan su investigacion
relacionadas con las tareas de conocer, traducir y generar videos de SL y ayudando
a la presentacion de las contribuciones mas novedosas para la construccion de un

marco de trabajo.

En su estudio (Rodriguez-Moreno, Martinez-Otzeta y Sierra 2023), nos menciona que,
las técnicas de aprendizaje profundo en la actualidad son muy utilizadas por su
importancia y eficacia en el ambito del procesamiento del SL. Una gran parte de los
investigadores del SL han usado el DL para lograr sus avances en el reconocimiento

de las sefias. En el afio 2010 se present6 un sistema que reconocia el lenguaje de
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sefias americano en tiempo real utilizando un CNN, también el CNN es utilizado para
reconocer digitos en el lenguaje de sefas.

Segun (Adeyanju, Bello y Adegboye 2021), La red neuronal convolucional (CNN)
presenta una gama muy amplia de aplicaciones, las cuales incorporan reconocimiento
facial, clasificacion de imagenes, identificacion de voz y el procesamiento del lenguaje
natural. El cual es un tipo de algoritmo de DL que capta imagen de entrada, les asigna
valores a multiples caracteristicas. Comunmente cuenta con capas de entrada,

convolucién, una agrupacién y totalmente se conectan a una salida.

(Rastgoo, Kiani y Escalera 2018), nos menciona dos modelos, el modelo de base
profunday el no profunda, en primer lugar, el modelo profundo usa el enfoque DL para
la mejora de la precision en el reconocimiento del SL para las personas sordas usando
CNN, este modelo clasifica correctamente alguna de las letras del abecedario
americano cuando es utilizado por primera vez, y en otras ocasiones la mayor parte
del tiempo. Utilizando el modelo de GoogleNet y entrenando el modelo en el lenguaje
de sefias americano (ASL). Se uso la red neuronal convolucional profunda (DCNN) y
el modelo de Markov (HMM) para la modelacién de la forma de la boca para el
reconocimiento del ASL. La precision que tuvo superé a los sistemas de
reconocimiento de modelado de boca de la ultima década. El modelo no profundo no
usa el enfoque de aprendizaje profundo, sugiriendo un sistema compuesto por
sensores Flex, para el aprendizaje automatico y los conceptos de inteligencia artificial
IA para el reconocimiento de los gestos realizados por las manos y de esta manera
mostrando la forma adecuada de los resultados. Lamentablemente este sistema fue
clasificado como un desarrollo de investigacion y los resultados experimentales no se

han reportado.

Segun (Nareshkumar y Jaison 2023), A diferencia de la comunicacién verbal, los
lenguajes de sefias se dividen en dos tipos, el lenguaje de sefias aislado y el continuo.
El SL aislado comprende primordialmente los movimientos de las manos individuales
gue comunmente se utilizan para el deletreo de palabras letra por letra. Por otra parte,
los movimientos continuos de manos son utilizados para los significados a nivel de las

palabras, de tal manera que el SL conecta los movimientos de las manos para la
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formacion de oraciones encontradas en los lenguajes verbales.

Segun Ardiansyah et al. (2021), nos menciona que, el lenguaje de sefias se divide en
dos tipos principales: el aislado y el continuo. El primero se basa en el uso del
movimiento de las manos individuales para deletrear palabras letra por letra, mientras
gue el segundo utiliza movimientos continuos de las manos para describir el
significado de las palabras. De esta manera, el lenguaje de sefias combina los
movimientos de las manos para formar oraciones, a diferencia de la comunicacion
verbal. para complementar esta idea Bora et al. (2023), nos indica que, las lenguas de
sefias (LS) son utilizadas como herramientas para solucionar el problema de

comunicacion entre personas sordas, eliminando asi la barrera del lenguaje verbal.

Segun Rajalakshmi et al. (2023), El lenguaje de sefias (SL) es el método basico de la
interaccidon para la poblacién con discapacidad auditiva y del habla. Como en otros
idiomas, el SL tiene una estructura y reglas gramaticales que permiten a las personas
poder comunicarse y expresarse adecuadamente. Adicional a ello, el SL normalmente
se expresa por medio de componentes manuales como los movimientos de la mano,
la posicion de la mano y sus articulaciones no manuales como las miradas, la
expresion del rostro, los movimientos de los labios, entre otros. Los componentes
manuales y no manuales forman un conjunto de caracteres multi seméantico. Poder
dominar el SL requiere de mucho esfuerzo para la comunidad oyente, lo que ha

exigido el desarrollo de un sistema de reconocimiento de SL.

Segun nos menciona (Ortiz-Farfan y Camargo-Mendoza 2020), en la sociedad
colombiana en la actualidad, su poblacién con discapacidad auditiva mejora su calidad
de vida gracias al uso de la tecnologia de informacion. Esto es debido a las normas y
leyes que se establecieron por la constitucion y decretos de distintos ministerios que
buscaban la igualdad en las oportunidades a la poblacion. Un ejemplo, en la
actualidad las personas con discapacidad auditiva pueden ingresar a las
universidades de forma virtual. En este trabajo el autor menciona como el uso de la
tecnologia permiti6 el acceso a la Universidad Pedagdgica y Tecnoldgica de
Colombia, de forma remota y apoyandose de traductores digitales. Después de todo,

los avances obtenidos gran parte de la poblacion colombiana que puede oir
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desconoce la existencia del LSC, esto hace que la comunicacion con personas sordas
sea deficiente.

Segun (ltzel Moreno Vite y Maria del Pilar Fernandez-Viader 2017), en su
investigacion fundamental para instrumentar el cuarto objetivo del desarrollo
sostenible abreviado (ODS4) su objetivo es el de establecer la calidad de la educacion
inclusiva e igualdad para todas las personas, como segundo paso indica que la calidad
de la educacién se debe iniciar desde la infancia, la calidad de esta comprende desde
los colegios y los salones, donde se incluyen la infraestructura y la ensefianza,
también se debe proveer el soporte integral del desarrollo cognitivo de los nifios,
priorizando a los se encuentran en peligro de ser excluidos. Como se menciond
anteriormente, lo que pide la comunidad con discapacidad auditiva son especificas.
Las propuestas de educacién deben proporcionar no sélo un entorno educativo, sino
también condiciones inclusivas que promuevan la igualdad dentro de este espacio
educativo, incluyendo acceso equitativo a servicios, informacion y derechos

ciudadanos.

Dimensién: Comprension
Indicadores: Comprensién de los signos basicos
Para (Sze 2022), el lenguaje de sefias son lenguas visuales - gestualizadas que se
encuentran regulados por los principios linglisticos complejos que se ubican en las
lenguas habladas. No obstante, la diferencia en la lengua es que algunas
caracteristicas gramaticales se excluyeron de los lenguajes de sefias, los manuales
son un modelo de esto. Las sefias no manuales cubren varios aspectos como
movimientos faciales comprendidos en cejas, los parpadeos, las mejillas, la boca,
nariz, las miradas, la lengua. También se incluyen los movimientos de cabeza, de
hombros y torso.

C=(NPC/TP)x 100
C = Comprension
NPC = Numero de Preguntas Correctas
TP = Total de Preguntas
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Dimension: Reproduccion

Indicadores: Reproduccion de los signos basicos

Segun Ministerio de Educacion MINEDU (2015). El aprendizaje del lenguaje de sefias
peruana, es aprender una nueva lengua con diferenciacion de su emisioén y recepcion
se utilizan diferentes canales como la de oir o hablar. Es un lenguaje que se percibe
usando la vista y utiliza las manos como medios activos, también se puede indicar
como medio el espacio o lugar de alusion temporal. Para aprender es necesario hacer
ejercicios de atencion, la percepcion y la memorizacién visual, de la misma forma
como en la agilidad manual. Se debe identificar en espacio donde se practican los
movimientos que se configuraran como sefias. Los aspectos gestuales pueden ser,

La expresion corporal, la expresion facial, la motricidad manual y digital.

P = (NPC/ TP) x 100

P = Produccion
NPC = Numero de Preguntas Correctas
TP = Total de Preguntas

Segun Hron y Obwegeser (2022), SCRUM reconocida como la metodologia agil con
una gran influencia en la actualidad, se utiliza en diversos entornos y multiples
propositos, dentro del desarrollo de software, El uso de scrum en multiples disciplinas
no solo del desarrollo de sistemas sino en lo cotidiano ha hecho que diversos

investigadores utilicen este marco de trabajo agil para el desarrollo de sus funciones.
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3.1. Tipo y disefio de investigacion

Segun Hernandez (2018), La busqueda se refiere al proceso disefiado para obtener
datos esenciales destinados a resolver un problema especifico. Este proceso de
investigacion conducira a resultados mas destacados, facilitando la creacion de
informacion y conocimiento significativos. Ademas, es importante reconocer que la

seleccién de un método de investigacidon sobre otro no tiene el mismo valor o efecto.

3.1.1 Tipo de investigacion:
Segun Alvarez (2020), el tipo de investigacion aplicada se utiliza cuando se recopilan
datos a través de la observacion de hechos que son manipulados por el investigador,

enfocandose en una Unica variable y esperando una respuesta de otra variable.

3.1.2 Disefio de investigacion:

Segun Ramos (2021), el estudio adopta un disefio experimental de tipo
preexperimental. Este enfoque se enfoca en la manipulacion controlada de la variable
independiente para examinar sus efectos en la variable dependiente, con el objetivo
de determinar una relacién causal entre ambas. El sub-disefio preexperimental se
caracteriza por utilizar Unicamente un grupo experimental y emplear una herramienta
para medir la variable dependiente en dos instancias distintas: antes (pre-test) y

después (post-test) de la intervencion experimental.

3.2. Variables y operacionalizacion
3.2.1 Definicion conceptual
Variable dependiente: aprendizaje del LSP.

El movimiento continuo de manos en las sefias sirve para describir el significado de
las palabras. De esta forma el lenguaje une los movimientos de las manos para formar

las oraciones.
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La férmula para medir la comprension de los signos basicos:
C=NPC/TP x 100

C = Comprension
NPC = Numero de Preguntas Correctas
TP = Total de Preguntas

La férmula para medir la produccion de los signos bésicos:
P=NPC/TP x 100

P = Produccién
NPC = Numero de Preguntas Correctas
TP = Total de Preguntas

Las férmulas se detallan en el anexo 1 en la matriz de operacionalizacion.

Variable Independiente: Deep learning

La inteligencia artificial incluye ramas significativas cuyo funcionamiento se
fundamenta en algoritmos de aprendizaje desarrollados a partir de conjuntos de datos
de entrenamiento. Estos sistemas son ampliamente utilizados en diversas
aplicaciones, como la clasificacion de imagenes, la deteccion de objetos, el

reconocimiento de voz y la descripcion de contenidos Andrade (2022).

3.2.1 Definicién operacional

Variable dependiente: apoyo en el aprendizaje del LSP.

Se utilizan como herramientas para el problema de comunicacion entre las personas
sordas, con el uso de la comprensién de los signos y la produccién de ellos, de esta
manera se elimina la barrera de los lenguajes verbales.

Variable Independiente: Deep learning

Se utiliza para el entrenamiento de redes neuronales que se encuentran conformadas
por varias capas y cada una de ellas cuenta con una o varias neuronas, de manera
gue estas reciben los datos o informacion de las cuales se conocerd su

comportamiento y luego se procedera a su clasificacion. Andrade (2022).

En el enfoque de prueba de investigacion, los expertos utilizan al menos un factor de
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comprobacion para analizar el incremento o descenso de estas causas y su efecto en
el comportamiento observado. Murillo (2018, p.37).
Donde nos menciona que se debe estimar O1 como plan en la busqueda previa, el

cambio es realizado por GA y termina en O2.
GA EEPO1 X O2

De donde la descripcién de cada una de las variables: GA nifios con discapacidad
auditiva, O1: La medida inicial o el Pre-Test, la X es la intervencién y por ultimo O2:

Medicion final o el Post — Test.

3.3 Poblacion, muestra y muestreo

3.3.1 Poblacion:

Este tipo de enfoque se denomina como un conjunto de casos que comparten una
peculiaridad practicamente normal y se ubican dentro de un espacio especifico. En
variedad de ocasiones, resulta imposible intentar analizar a toda la poblacién por las
restricciones del recurso humano y el tiempo. Por ello, es crucial trabajar con una
pequefia parte de la poblacion que se conoce como muestra. (Chaudhuri, 2018). La

poblacion del estudio se encuentra detallada en la tabla N° 1.

Criterio de inclusién: El desarrollo de esta investigacion se tomara en cuenta los
cuestionarios completamente llenados utilizando la encuesta a docentes y familiares.
Criterio de exclusion: No se consideran los cuestionarios incompletos.

Delimitacion: La poblacién que se presentara en este estudio consta de 18 nifios de

educacién primaria los cuales tienen discapacidad auditiva (sordos).

Delimitacion geogréfica: En el marco de este estudio, se ha tomado la decision
deliberada de seleccionar a estudiantes que actualmente estan inscritos en el nivel
primario de educacion basica, especificamente aquellos con edades comprendidas

entre los 8 y 17 afios del CEBE Manuel Duato.
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Tabla N° 1: determinacion de la poblacion.

Poblacién Tiempo Indicadores

Comprension de los
signos basicos.

18 nifios 1 cuestionario » _
Produccion de los signos

basicos.

Fuente: Elaboracion propia

3.3.2 Muestra:
Para esta muestra se consideran 18 nifios, los cuales son el total de alumnos con

discapacidad auditiva de la institucion en el nivel primaria de 8 a 17 afios.

3.3.3 Muestreo:

Segun Tamayo (2018), en el muestreo no probabilistico, se establece la posibilidad
de seleccionar a individuos de una poblacion para incluirlos en una muestra. Este
método se emplea principalmente en investigaciones de tipo exploratorio. A menos
gue se utilice una seleccién aleatoria, es esencial proporcionar una explicacion
detallada de cémo se ha conformado la muestra para entender su adecuacion al
estudio.

Debido a que la poblacién es pequefia, la muestra tendra la misma cantidad.

3.4 Técnicas e instrumentos de recolecciéon de datos

3.4.1 Técnica

El empleo de encuestas es una técnica convencional en las ciencias sociales para la
recopilacion y registro de datos, tal como lo indica Garcia (2003, p.3). Este método se
destaca por su versatilidad, siendo util tanto como herramienta de investigacion como
para la evaluacion de personas, procesos y programas de capacitacion. En este
estudio, se prevé la utilizacion de un cuestionario como técnica para la recoleccion de

datos, con la validacion de las preguntas a cargo de un experto.

3.4.2 Instrumento

Un cuestionario es un instrumento experimental que consta de un grupo de
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indicaciones o0 preguntas para la recopilacion de los datos de un encuestado nos
menciona Leos (2021). Se aplicard como instrumento en esta investigacion el método

del cuestionario el cual es ideal para la recopilar los datos Anexo 5.

3.5 Procedimiento

Este estudio tiene como objetivo aplicar el DL para asistir en el aprendizaje del
lenguaje de sefias peruanas en el BECE Manuel Duato. En este contexto, el "
aprendizaje del lenguaje de sefas peruanas” se define como la variable dependiente.
Para alcanzar este fin, se ha realizado una extensa busqueda de informacion de
fuentes tanto nacionales como internacionales para analizar las soluciones existentes.
Con el proposito de profundizar en el entendimiento de las dos variables
mencionadas, se recopilaran datos de los estudiantes de primaria del BECE Manuel

Duato mediante un cuestionario.

Figura N° 1: Flujo del Procedimiento

Y

Se aplicara la metodologia
scrum, para validar la entrega
de avances de la aplicacion
para validar el post test
mediante la aplicacién del
instrumento de investigacién.

primer mes.

Se realizaran y procesaran los

datos del pre y post del
instrumento mediante el SPSS
problematica que existe para evaluacion de expertos vy 21 'Desarrollar'l‘qs resultados
enlccar_no-s en el apov_o del adicional la confiablidad mediante Vel‘anahsls y pruebas
aprendizaje del lenguaje de mediante el pre test y el test en de !as hipotesis (,HU y HA)
sefias peruanas, la cual es la mediante a los dos indicadores

dos tiempos. _—
variable dependiente P definidos.

!

La investigacion inicia con la
presentacién, permisos y el
consentimiento que se informa
a la institucion para la
realizacion del proyecto de
investigacion por parte del
investigador hacia el centro

educativo

/ Se realiza el levantamiento de ™\

informacién mediante
reuniones por semana con los
docentes para entender la

Se realiza la coordinacion de las
fechas y horas con la
institucion  educativa para
realizar la recoleccién de datos

mediante la encuesta para la
elaboracién de las pruebas
para el pre test durante el

Para la recoleccién de datos se
establece la  validez del
instrumento  mediante la

—

Se propone como solucién a la
problemética una aplicacién de
machine learning y Deep
learning lo cual son la varible
independiente

—

Y

Se definen los dos indicadores
a evaluar y las mediciones del
instrumento de investigacion el
cual se aplicara por medio de la
encuesta de docentes.

~—

Cn D

Fuente: Elaboracion propia

3.6 Método de analisis de datos
Este estudio tiene como objetivo procesar y analizar los datos recopilados para

calificar los resultados y verificar tanto la hipétesis general como la especifica.
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La prueba de Normalidad, la cual determinar si se rechazara la hipotesis la cual es el
inicio de un gran paso dentro del analisis, por ello se determinar si la prueba de la
muestra viene de una poblacion no normal, las evidencias que mas se utilizan son las
de Shapiro-Wilk y Kolmogorox-Smirnov nos menciona, FLORES TAPIA, y otros
(2021).

El andlisis inferencial es definido como una de las ramas de la estadistica que busca
conseguir conclusiones generales sobre una poblacién en especifica a partir de una
muestra representativa extraida de ella. En otras palabras, su objetivo es analizar e
investigar una poblacion utilizando los datos recopilados de una muestra. (SALAZAR
P., y otros, 2018).

Beltran (2016) explica que el estadistico Anderson-Darling se utiliza para evaluar cuan
adecuadamente se ajustan los datos a una distribucién especifica. Segun este criterio,
un valor mas bajo del estadistico indica un mejor ajuste de los datos a la distribucién
elegida. Este estadistico se puede usar para verificar si los datos cumplen con el
supuesto de normalidad para una prueba t. Las hipoétesis para la prueba de Anderson-

Darling son:
HO: Los datos siguen una distribucion especifica.
H1: Los datos no siguen una distribucién especifica.

Para determinar si los datos provienen de una distribucion especifica, se emplea el
valor p correspondiente. Si este valor p es inferior al nivel de significancia establecido
(usualmente 0.05 o 0.10), se concluye que los datos no se ajustan a la distribucién
especificada y, por lo tanto, se rechaza esta hipotesis. Es importante sefialar que en
ciertas situaciones, programas como Minitab pueden no mostrar el valor p de la
prueba de Anderson-Darling, ya que en esos casos, desde un punto de vista

matematico, dicho valor p no existe.
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Hipdtesis Estadistica
Hipotesis de Investigacion 1

a. Hipotesis Especifica (HEL)

El uso de la aplicacion basada en el DL para la comprension de los signos

basicos en el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.
Indicador 1: Comprension de los signos basicos
b. Definicion de Variables:

CSBa: Comprension de los signos basicos antes de utilizar la aplicacion
basada en el DL.

CSBd: Comprension de los signos basicos después de utilizar la aplicacion

basada en el DL.
c. Hipoétesis Estadistica 1:
Hipotesis Nula (HO):

El uso de la aplicacion basada en el DL no incrementa la comprension de los

signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
HO: CSBa = CSBd

Se deduce que el indicador sin el uso de la aplicacion basada en el DL es

mejor que el indicador con la aplicacion.
Hipotesis Alterna (HA):

El uso de la aplicacion basada en el DL mejora la comprension de los signos

basicos en el CEBE Manuel Duato.
HA: CSBa < CSBd

Se deduce que el indicador con el uso de la aplicacion basada en el DL es

mejor que el indicador sin el uso de la aplicacion.
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a. Hipotesis de investigacion (HE2)

El uso de la aplicacion basada en el DL para la produccion de los signos basicos

en el aprendizaje del LSP en el BECE Manuel Duato.
b. Indicador 2: Produccién de los signos basicos
Definicion de variables:

PSBa: Produccién de los signos basicos antes de utilizar la aplicacion basada en
el DL.

PSBd: Produccion de los signos basicos después de utilizar la aplicacion basada
en el DL.

c.Hipétesis Estadistica 2:
Hipotesis Nula (HO):

El uso de la aplicacion basada en el DL no incrementa la produccion de los signos

béasicos en el CEBE Manuel Duato.
HO: PSBa < PSBd

Se deduce que el indicador sin el uso de la aplicacién basada en el DL es mejor

gue el indicador con la aplicacién.
Hipotesis Alterna (HA):

El uso de la aplicacién basada en el DL incrementa la produccién de los signos
basicos en el CEBE Manuel Duato.

HA: PSBa > PSBd

Se deduce que el indicador con el uso de la aplicacién basada en el DL es mejor

que el indicador sin el uso de la aplicacion basada en el DL.

Nivel de significancia

El nivel de significancia utilizado es x=5%, equivalente a un valor de 0.05. Este
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nivel de significancia se emplea para hacer comparaciones y tomar decisiones sobre
la aceptacién o rechazo de una hipoétesis. El nivel de confianza asociado es 1-x=95%,
lo que significa que hay un 95% de confianza en los resultados. En este contexto, el
margen de error es x=5%, y el nivel de confiabilidad es 1-x=95%, lo que se traduce

en un 95% de certeza de que los resultados caen dentro del rango esperado.

Estadistica de Prueba

El valor usado de la prueba estadistica es t, que se determina con la siguiente férmula.

T=(X - U) /(S /N2)

Calculando la Media:

S = Des. Estandar.
X = Media Mues.
U = Valor de analisis

N = T muestra.

Distribucién Wilcoxon

La Figura 2 presenta la formula desarrollada por Wilcoxon para pruebas no
paramétricas, especificamente disefiada para aplicarse en dos momentos distintos,
pre-test y post-test, en situaciones donde las muestras tienen el mismo tamafo. Este
tipo de prueba de Wilcoxon se utiliza para verificar la heterogeneidad en las métricas,
es decir, para determinar si hay diferencias significativas en las medidas tomadas en
dos momentos diferentes. Su aplicacion es fundamental en estudios donde se quiere
evaluar el efecto de una intervencién o un cambio en el tiempo sobre un mismo grupo
de sujetos.

Figura N° 2: Prueba Wilcoxon
P(X >Y) +0.05 P(X = Y) > 0.05.

Fuente: Gonzalez (2019)
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3.7 Aspectos éticos

En el desarrollo de esta investigacion, se acataron estrictamente las normativas y
directrices establecidas por la Universidad César Vallejo. Los datos para el estudio se
recogieron durante la fase de prueba del proceso exploratorio y se manejaron sin

alteraciones.

Se prioriz6 el respeto hacia los participantes y se obtuvo la autorizacion de todas las
partes interesadas e implicadas en la investigacion para asegurar la ausencia de

discriminacion.

La integridad de los resultados se mantuvo a lo largo de la investigacion, con un
compromiso firme por parte del investigador de preservar la veracidad de estos
resultados y la fiabilidad de los datos suministrados por el CEBE Manuel Duato.

Ademas, se protegi6 la identidad de los alumnos que participaron en el estudio.
En resumen, los hallazgos de esta investigacion se presentan sin haber sufrido

alteraciones o haber sido plagiados de otros trabajos. Se espera que los resultados

obtenidos se utilicen de manera adecuada y beneficiosa para otros.
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IV.RESULTADOS
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Descripcion:

Este estudio, se encuentra basado en el disefio de investigacion pre experimental,
donde se aplican dos etapas para la determinacion de la hipétesis. La primera etapa
consiste en aplicaciones que se probaron previamente, donde cada indicador se mide
antes de que se implemente la aplicacién propuesta, y luego de ello los indicadores
seran medido posteriormente en el sistema implementado, de donde se compara en

funcidn de los datos que se obtengan para cada etapa del cuestionario.

4.1 Analisis Descriptivo

En este estudio, se desarroll6 una aplicacion disefiada para facilitar el proceso de
aprendizaje, comprension y produccién de signos basicos del lenguaje de sefias
peruanas. Antes de la implementacion de esta aplicacion, se llevaron a cabo pruebas
iniciales que proporcionaron una referencia de las condiciones de partida en términos de
habilidades de los participantes. Tras la introduccién y uso de la aplicacion, se realizaron
nuevas mediciones para evaluar los cambios en la comprension y produccion del
lenguaje de sefias.

Los resultados obtenidos de estas mediciones se presentan de manera descriptiva en las
tablas 3 y 4. Estas tablas ofrecen una vision detallada y comparativa del progreso y la
efectividad de la aplicacion en el aprendizaje del LSP entre los participantes del estudio.

INDICADOR: Comprension de signos basicos
Los resultados descriptivos de la comprension de signos béasicos dan las

siguientes medidas que se observan en la tabla N° 3.

Tabla 3: Estadistico de la relacion entre el pre test y post test de comprension de
signos basicos

Estadisticos descriptivos

Desviacion
N Min Max Media estandar
VD_prom_pretest_csb 18 20 70 41,67 13,394
VD_prom_Post _csb 18 50 100 74,44 11,991

N 18

Fuente: Elaboracién Propia.
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Respecto a la comprension de signos basicos en el proceso del aprendizaje del

lenguaje de sefias del CEBE Manuel Duato, se obtuvo el valor de 41% antes de

realizar las pruebas, y un valor del 74% luego de la aplicacion de la prueba, por

lo que se evidencia en Figura 3: indice antes y después variable 1 cia antesy

después de usar la aplicacion, donde la el porcentaje de comprension de signos

basicos fue de 20%, y el porcentaje de comprensién de signos basicos es de 50%

(Tabla N° 3). En cuanto a la comprension de signos basicos promedio, se observa

antes de la prueba tiene un valor de viabilidad de 13%, luego de aplicar prueba

es de 11%.

80%
70%
60%
50%
40%
30%
20%
10%

0%

Figura 3: indice antes y después variable 1

74%

41%

VD_Pre-Test_CSB VD_Post-Test_CSB

Fuente: Elaboracién Propia.

INDICADOR: Produccién de signos basicos

Los resultados descriptivos de la produccion de signos basicos dan las

siguientes medidas que se observan en la tabla N° 4.

Tabla 4: Presenta las medidas descriptivas relacionadas con la produccion de

signos basicos.

Estadisticos descriptivos

Desviacion
Min Max Media estandar
VD_prom_pretest_psb 18 40 70 54,44 9,218
VD_prom_Post_psb 18 50 100 79,44 13,921

N

18

Fuente: Elaboracion Propia.

Los resultados obtenidos en el CEBE Manuel Duato en cuanto a la produccién

38



de signos béasicos del lenguaje de sefias muestran un cambio significativo tras
la implementacion de la aplicacion. Antes de la prueba, el porcentaje de
produccion de signos basicos se situaba en un 54%, mientras que después de
la prueba, este valor aument6 a un 79%. Esta mejora se visualiza claramente
en la Figura 4.

La Figura 4 ilustra la diferencia notable en la capacidad de los estudiantes para
producir signos basicos antes y después del uso de la aplicacion. Ademas,
estos porcentajes se comparan con los criterios minimos establecidos, que son
del 40% y 50%, respectivamente, como se detalla en la Tabla 4. Esta
comparacion subraya la eficacia de la aplicacion en el mejoramiento del

aprendizaje y la produccién de signos en el lenguaje de sefias.

Figura 4: Indice antes y después variable 2

90%
80%
70%
60% 54%
50%
40%
30%
20%
10%

0%

79%

VD_Pre-Test_PSB VD_Post-Test_PSB

Fuente: Elaboracién Propia.

4.2 Andlisis Inferencial

Prueba de Normalidad

Para evaluar la normalidad de los indicadores de comprension y produccion de
signos basicos, se utilizé la prueba Shapiro-Wilk, como lo mencionan Hernandez
y Fernandez (2016, p.376). Esta eleccion se baso en el tamafio de la muestra,
gue consiste en 18 fichas de encuesta, y es adecuada para muestras menores de
30.

La prueba Shapiro-Wilk se llevé a cabo ingresando los datos de cada indicador
en el software SPSS, una herramienta comunmente utilizada para andlisis
estadisticos en investigaciones. Para esta prueba, se establecié un nivel de
confiabilidad del 95%, equivalente a 25.0, y se tomaron en cuenta condiciones
especificas relacionadas con la distribucion y caracteristicas de los datos. La
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aplicacion de esta prueba es crucial para determinar si los datos se ajustan a una
distribucion normal, lo cual es importante para la interpretacion y validez de los
resultados obtenidos en el estudio.

e Significancia. < 0.05 se adopta una distribucion no normal.

e Significancia. >= 0.05 se adopta una distribucién normal.

Donde:
e Significancia: P- Valor o nivel critico del contraste.
Se obtuvieron los siguientes resultados:

INDICADOR: Comprension de signos basicos

El objetivo principal en esta fase del estudio fue seleccionar una prueba de
hipétesis adecuada, basandose en la naturaleza de los datos recopilados.
Concretamente, se sometieron los datos relacionados con la comprensiéon de
signos basicos a una prueba para verificar si seguian una distribucién no normal.
Esta comprobacion es fundamental para determinar el tipo de prueba estadistica
més adecuado para el analisis de los datos, asegurando asi la precision y
relevancia de los resultados obtenidos en la investigacion. La identificacion de la
distribucion de los datos es un paso crucial en el andlisis estadistico,
especialmente en estudios que involucran la comprension y el aprendizaje de
habilidades como el lenguaje de sefias.

Tabla 5: Realizacién de prueba de normalidad de la comprension de signos
basicos antes y después del uso de la aplicacién.

Pruebas de normalidad

Shapiro-Wilk
Estadistico gl Sig.
VD_prom_pretest csb ,939 18 277
VD_prom_Post_csb ,853 18 ,009

Fuente: Elaboracion Propia.

La Tabla N° 5 muestra los resultados de las pruebas de normalidad para la
comprension de signos basicos en el aprendizaje del lenguaje de sefas en el
CEBE Manuel Duato. Segun estos resultados, el valor de significancia (Sig.) para
la comprension de signos basicos en el pre-test fue de 0.277, lo que es mayor
gue el umbral de 0.05. Esto indica que, en el pre-test, la comprension de signos
basicos sigue una distribuciéon normal. Por otro lado, los resultados del post-test
muestran un valor de Sig. de 0.009 para la comprension de signos basicos, lo cual
es menor que 0.05. Esto significa que, en el post-test, la comprension de signos
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bésicos no siguid una distribucién normal. Estos hallazgos sugieren que hubo un
cambio en la distribucién de los datos de normal a no normal entre el pre-test y el
post-test. Las diferencias en la distribucion de datos entre las dos pruebas pueden
observarse visualmente en las figuras N° 5 y 6, las cuales ilustran graficamente
como se distribuyen los datos en cada uno de estos puntos de tiempo, destacando
la variacion en la normalidad de la distribucion antes y después de la
implementacion de la intervencién educativa.

Figura 5: Prueba de normalidad antes de la aplicacion variable 1

VD_prom_pretest_csb

Media = 41 67
Desviacion estandar = 13,394
N=18

Frecuencia

20 40 60 80

VD_prom_pretest_csb

Fuente: Elaboracion Propia.

Figura 6: Prueba de normalidad antes de la aplicacion variable 1

VD_prom_Post_csb

Wedia = 74 44
Desviacion estandar = 11 951
N=18

Frecuencia

40 60 80 100

VD_prom_Post_csb

Fuente: Elaboracion Propia.
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e INDICADOR: Produccién de signos basicos

El objetivo clave en esta etapa del estudio fue elegir la prueba de hipotesis mas
adecuada. Para esto, los datos recopilados, particularmente aquellos
relacionados con la produccion de signos basicos, fueron sometidos a una prueba
para determinar si seguian una distribucion normal. Esta verificacion es crucial

para decidir el tipo de analisis estadistico apropiado.

Tabla 6: Realizacién de prueba de normalidad de la comprension de signos
basicos antes y después del uso de la aplicacién.

Pruebas de normalidad

Shapiro-Wilk
Estadistico gl Sig.
VD_prom_pretest_psh ,889 18 ,037
VD_prom_Post_psb ,937 18 ,257

Fuente: Elaboracién Propia.

Como se observa en la tabla N° 6 los datos resultantes expuestos de la prueba realizada
nos dan un indicio que el Sig. De produccién de signos basicos para el aprendizaje del
lenguaje de sefias del CEBE Manuel Duato en el pre-test fue de 0.037, donde el
namero es menor al de 0.05. Por ello, la comprension de signos basicos es un
valor no normal. En los resultados de la prueba del pos-test indican que el Sig.
De la produccion de signos basicos fue de 0.257, donde este valor es mayor a
0.05, por lo tanto, se indica que la comprension de signos basicos obtuvo un valor
normal. Lo que nos demuestra que la distribucion no normal y normal de las dos
muestras respectivamente, se puede evidenciar en la figura N° 7 y 8.
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Figura 7: Prueba de normalidad antes de la aplicacion variable 2

VD_prom_pretest_psb

Frecuencia

VD_prom_pretest_psb

Mecdia = 54 44
Desviacion estandar = 9218
N=18

Fuente: Elaboracién Propia.

Figura 8: Prueba de normalidad después de la aplicacién variable 2

VD_prom_Post_psb

w £ o @

Frecuencia

)

o

40 60 80 100

VD_prom_Post_psb

Media = 79.44
Desviacidn estandar = 13.921
8

Fuente: Elaboracion Propia.

4.3 Prueba de Hipotesis

Hipotesis de investigacion indicador: comprensién de signos basicos.

e H1: El uso de la aplicacion basada en el DL incrementa la comprension de

los signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
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Hipdtesis Estadistica

Definicion de Variables

- CSBa: Comprension de los signos basicos antes de utilizar el DL.
- CSBd: Comprensién de los signos basicos después de utilizar el DL.

e Ho: El uso de la aplicacion basada en el DL no incrementa la comprension
de los signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
Ho = CSBa = CSBd
La variable CSBa sin el uso de la aplicacion basada en el DL es mejor que
el indicador con el uso de la aplicacion basada en el DL.

e Ha: El uso de la aplicacion basada en el DL incrementa la comprension de
los signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
Ha = CSBa < CSBd

La variable CSBd con el uso de la aplicacion basada en el DL tiene mayor
relevancia que el indicador sin el uso de la aplicacion basada en el DL.

Prueba de Wilcoxon

Realizacion de la prueba de Wilcoxon ya que la distribucién de la prueba

de normalidad de las variables es no normal.

La Tabla 7 muestra los resultados obtenidos de la prueba de Wilcoxon
aplicada a la comprension de signos basicos en el aprendizaje del LSP en
el CEBE Manuel Duato. Esta tabla incluiria informacion relevante como los
valores estadisticos, el valor de significancia (p-valor) y posiblemente los
rangos o diferencias de medias entre las dos mediciones (pre-test y post-
test).

44



Tabla 7: Prueba de Wilcoxon - la comprension de signos basicos en el

aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Rangos
Rango Suma de
N promedio rangos
Comprension Rangos negativos 0?2 .00 .00
post test - Rangos positivos 18° 9.50 171.00
Comprension pre | Empates 0°
test Total 18

a. Comprension post test < Comprension pre test

b. Comprensién post test > Comprension pre test

¢. Comprension post test = Comprension pre test

Fuente: Elaboracién Propia.

A continuacion, en la tabla 8 se muestran los resultados de los estadisticos

realizados en la prueba de Wilcoxon sobre la comprension de signos

basicos en el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Tabla 8: Prueba de hipétesis - la comprension de signos basicos en el

aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Estadisticos de prueba

Comprension post test - Comprension pre test

A -3.757b
Sig. asin. <.001
(bilateral)

a. Prueba de rangos con signo de Wilcoxon

b. Se basa en rangos negativos.

Fuente: Elaboracién Propia.

Tabla 9: Resumen de contraste de hipotesis - la comprension de signos
basicos en el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Resumen de contrastes de hipotesis

Hipotesis nula

Prueba

Sig.

Decision

0.

1 La mediana de diferencias entre
Comprension pre testy
Comprension post test es igual a

Prueba de rangos con
signo de Wilcoxon para
muestras relacionadas

<.001

Rechace la hip6tesis nula.

a. El nivel de significacion es de .050.

b. Se muestra la significancia asintotica.

Fuente: Elaboracion Propia.
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Figura 9:

Campos continuos comprension pre test

Informacién de campos continuos Comprension pre test

N =18
Min = 20

Max =70
Wedia =417
Desviacidn estandar=13.39
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Comprension pre test
Fuente: Elaboracién Propia.
Figura 10: Campos continuos comprension post test
Informacion de campos continuos Comprension post test
N=18
Min = 50
10 Whax=-1dg
Media = 74.4
Desviacion estandar = 11.99
8
o
g s
&

40 60 80

Comprension posttest

Fuente: Elaboracion Propia.
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Figura 11: Rangos con signo Wilcoxon comprension pre test y post test

Prueba de rangos con signo de Wilcoxon para muestras relacionadas

Diferencias positivas
Hiig)

Diferencias negativas
o)

MNumero de empates =
0

Frecuencia

10 20 30 40 50 B0

Comprension post test - Comprension pre test

Fuente: Elaboracién Propia.

Con los resultados que se han obtenido al realizar la prueba de Wilcoxon,
gue se presentan en las tablas 8 y 9, donde se cuenta con un nivel de
significancia de 0.001 en ambas tablas y estos resultados son menores
al 0.05 con el 95% de confianza, se procede a rechazar la hipétesis nula
(HO), y se realiza la aceptacion de la hipétesis alternativa (Ha), el cual nos
menciona que el uso de la aplicacién incrementa la comprension de los
signos basicos en el CEBE Manuel Duato.

Hipo6tesis de investigacion indicador: producciéon de signos basicos.

e H2: El uso de la aplicacion basada en el DL incrementa la produccion de

los signos béasicos en el CEBE Manuel Duato.

Hipotesis Estadistica

Definicién de Variables

- PSBa: Produccion de los signos basicos antes de utilizar el DL.
- PSBd: Produccion de los signos basicos después de utilizar el DL.

e Ho: El uso de la aplicacién basada en el DL no incrementa la produccién
de los signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
Ho = PSBa >= PSBd
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La variable PSBa sin el uso de la aplicacién basada en el DL es mejor que
el indicador con el uso de la aplicacién basada en el DL.

e Ha: La aplicacion basada en el DL incrementa la produccion de los
signos basicos en el CEBE Manuel Duato.

Ha = PSBa < PSBd

La variable CSBd con el uso de la aplicacion basada en el DL tiene mayor
relevancia que el indicador sin el uso de la aplicacion basada en el DL.

Prueba de Wilcoxon

Realizacion de la prueba de Wilcoxon ya que la distribucién de la prueba

de normalidad de las variables es no normal.

La Tabla 10 muestra los resultados obtenidos de la prueba de Wilcoxon
aplicada a la produccién de signos basicos en el aprendizaje del LSP en el
CEBE Manuel Duato. Esta tabla incluiria informacién relevante como los
valores estadisticos, el valor de significancia (p-valor) y posiblemente los
rangos o diferencias de medias entre las dos mediciones (pre-test y post-
test).

Tabla 10: Prueba de Wilcoxon - la produccion de signos basicos en el
aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Rangos
N Rango promedio | Suma de rangos
produccion post test - | Rangos negativos 02 .00 .00
produccion pre test Rangos positivos 18b 9.50 171.00
Empates (0%
Total 18
a. produccion post test < produccion pre test
b. produccién post test > produccién pre test
c. produccién post test = produccién pre test

Fuente: Elaboracién Propia.

A continuacion, en la tabla 8 se muestran los resultados de los estadisticos
realizados en la prueba de Wilcoxon sobre la comprensién de signos

basicos en el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.
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Tabla 11: Prueba de hipétesis - la comprension de signos basicos en el

aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Estadisticos de prueba?

Produccion post test - Produccion pre test

Z -3.754p

Sig. asin. (bilateral) <.001

a. Prueba de rangos con signo de Wilcoxon

b. Se basa en rangos negativos.

Fuente: Elaboracién Propia.

Tabla 12: Resumen de contraste de hipotesis - la produccion de signos

basicos en el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato.

Resumen de contrastes de hipdtesis

Hipétesis nula Prueba Sig.2P

Decision

1 La mediana de diferencias entre Prueba de rangos con <.001 | Rechace la hipétesis nula.

Produccion pre test y Produccién | signo de Wilcoxon para
post test es igual a 0. muestras relacionadas

a. El nivel de significacion es de .050.

b. Se muestra la significancia asint6tica.

Fuente: Elaboracién Propia.

Figura 12: Campos continuos comprension pre test

Informacion de campos continuos produccion pre test

MN=18
Min = 40.00
Max = 70.00
Media = 54 444

Desviacién estandar = 9.2178

Frecuencia

30.00 40.00 50.00 60.00 70.00 80.00

produccion pre test

Fuente: Elaboracion Propia.
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Figura 13: Campos continuos comprension pre test

Informacién de campos continuos produccion post test
N=18
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: Media = 79.444
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Fuente: Elaboracién Propia.
Figura 14: Campos continuos comprension pre test
Prueba de rangos con signo de Wilcoxon para muestras relacionadas
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Fuente: Elaboracion Propia.

Con los resultados que se han obtenido al realizar la prueba de Wilcoxon,
gue se presentan en las tablas 11 y 12, donde se cuenta con un nivel de
significancia de 0.001 en ambas tablas y estos resultados son menores al
0.05 con el 95% de confianza, se procede a rechazar la hipétesis nula (HO),
y se realiza la aceptacion de la hipotesis alternativa (Ha), el cual nos
menciona que el uso de la aplicacion incrementa la produccién de los
signos basicos en el CEBE Manuel Duato.
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V.DISCUSION
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La influencia del DL en el CEBE Manuel Duato tuvo un impacto notable en la
comprension de signos basicos del lenguaje de sefias peruanas. Antes de usar
la aplicacion, la medicion de la comprension de signos basicos indico un nivel
del 41%. Tras la implementacion de la aplicacion, este porcentaje se elevo a
74%. Este aumento representa una mejora significativa del 33% en la
comprension de signos basicos en el aprendizaje del lenguaje de sefas
peruanas.

Este resultado evidencia la efectividad de la aplicacion basada en tecnologias
avanzadas como el DL para mejorar la comprension del lenguaje de sefias. La
notable mejora del 33% demuestra el potencial de estas herramientas
tecnoldgicas en la educacion especializada, particularmente en el contexto del
aprendizaje del lenguaje de sefias.

Al desarrollar la investigacion se observa similitud con el antecedente de
SHARMA, P. y ANAND, R.S, en su investigacion titulada: “A comprehensive
evaluation of deep models and optimizers for Indian sign language recognition”.
Donde menciona en su conclusién lo siguiente: ElI uso de ML y DL para
reconocer el esqueleto humano, la profundidad, distancia de los signos de las
manos y los gestos mediante el uso de una camara para capturar los
movimientos tuvo como resultado un 33.4% y un 39% para el reconocimiento de
nameros y para el alfabeto se obtuvo un 45.6%.

La influencia del DL en el CEBE Manuel Duato para el aprendizaje del LSP
mostrd resultados significativos en la produccién de signos béasicos. Con la
implementacion de esta tecnologia, se alcanz6 un notable 79% de eficacia en la
produccién de signos basicos. Este resultado se compara con una reducciéon del
25% en la eficiencia del aprendizaje del LSP cuando no se utilizé la aplicacion.

En la investigacién se encuentra similitud con el antecedente de Montenegro,
César y Villa, Dante. En su investigacién que se titula: “Sistema inteligente de
reconocimiento de lenguaje de sefias peruano para mejorar la comunicacion
entre las personas sordomudas de la Institucion Educativa Bautista para sordos
Harvest en Chiclayo”. En donde mencionan el reconocimiento de produccion de
signos basicos de LSP en la interpretacion de 0.57 a 7.65 en promedio de 8
sefias, con ello disminuyen la barrera de comunicacidon entre estudiantes con
discapacidad auditiva.
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VI. CONCLUSIONES
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En las pruebas realizadas sobre el DL en el aprendizaje de LSP con el uso de la
aplicacion de DL para la comprension de signos bésicos tuvo como prueba inicial un
valor del 41% sin utilizar la aplicacion, posterior al uso de la aplicacion el porcentaje
de los resultados fueron 74% que le indica que aumento en un 33% con el uso de

aplicacion de DL para la comprension de signos basicos.

Por lo cual, se puede asegurar que el uso de la aplicacion basada en DL para la
comprension de signos basicos influyo favorablemente en la comprension de signos

bésicos en el CEBE Manuel Duato.

En las pruebas que se realizaron sobre el DL en el aprendizaje de LSP con el uso de
la aplicacion de DL para la produccion de signos basicos tuvo como porcentaje inicial
54% sin el uso de la aplicacion basada en DL para la produccion de signos basicos,
y luego de utilizar la aplicacién se obtuvo un porcentaje del 79% teniendo un 25% de
aumento con el uso de la aplicacion de DL para la produccién de signos basicos en
el CEBE Manuel Duato.

Por tal motivo, se puede asegurar que el uso de la aplicacion de DL para la produccion
de signos basicos influyo favorablemente en la produccion de signos basicos en el
CEBE Manuel Duato.

Después de analizar los resultados positivos obtenidos en los indicadores, se puede
concluir que el uso de una aplicacién de DL ha demostrado ser beneficioso para el
aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato. La mejora significativa en la
comprension y produccion de signos basicos subraya la eficacia de estas tecnologias
avanzadas en el proceso educativo. El éxito de esta aplicacion indica no solo un
avance en la ensefianza del lenguaje de sefias peruanas, sino también resalta el
potencial del DL como herramientas valiosas en el campo de la educacién especial,
particularmente para personas con discapacidad auditiva. Estos resultados abren
puertas a futuras investigaciones y desarrollos en la aplicacion de inteligencia artificial

en la educacién y comunicacién inclusiva.
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Se sugiere a los investigadores que realicen investigaciones semejantes, que tomen
el indicador de comprension de signos basicos, con el fin de poder medir las
capacidades que tiene los participantes sobre el manejo del lenguaje de sefas
peruana, con el objetivo implementar nuevas estrategias y herramientas para facilitar
la comprensién de signos basicos en personas con discapacidad auditiva.

Se sugiere a los investigadores que realicen investigaciones semejantes, que tomen
el indicador de produccion de signos basicos, con el fin de poder medir las
capacidades que tiene los participantes sobre el manejo del lenguaje de sefas
peruana mediante los gestos que esta lengua puede tener, con el objetivo
implementar nuevas estrategias y herramientas para facilitar la produccion de signos
basicos en personas con discapacidad auditiva.

La aplicacion desarrollada para medir la comprensiéon y produccion de signos basicos
basada en DL para el aprendizaje del LSP en el CEBE Manuel Duato tiene como
finalidad ayudar al desarrollo y la inclusién social de las personas con discapacidad
auditiva a tener una mejora en la calidad de ensefianza que actualmente tiene por
parte de las instituciones educativas que las forman para insertarlo en la sociedad y
se puedan desarrollar en cualquier &mbito.
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Anexo 1: Matriz de Operacionalidad

VARIABLE DEFINICION DEFINICION DIMENSION INDICADORE ESCALA TECNICA | INSTRUMENTO | UNIDAD DE FORMULA
INDEPEN CONCEPTUAL OPERATIVA S DE MEDIDA
DIENTE MEDICION
Son ramas importantes | Se utiliza para el
dentro de la inteligencia | entrenamiento de
artificial su funcionalidad | redes neuronales
se basa en algoritmos de | que se encuentran
aprendizaje que se | conformadas por
encuentran formados por | varias capas Yy
datos de entrenamiento, | cada una de ellas
se usa para la clasificaciéon | cuenta con una o
Deep de iméagenes, la detecci6on | varias neuronas, No aplica
learning de objetos, reconocimiento | de manera que
del habla y la descripcién | estas reciben los
de contenido. (Andrade, | datos o]
2022) informacién de las
cuales se
conocera su
comportamiento y
luego se procedera
a su clasificacion.
(Andrade, 2022)
VARIABLE DEFINICION DEFINICION DIMENSION INDICADORE ESCALA TECNICA | INSTRUMENTO | UNIDAD DE FORMULA
DEPENDI CONCEPTUAL OPERATIVA S DE MEDIDA
ENTE MEDICION
El movimiento continuo | Se utilizan como C =(NPC/TP) x 100
de manos en las sefias | herramientas para B
sirve para describir el | & problema de Comprension C = Comprension
significado ~ de  las | ¢2TEAT 0N Comprensiéon | de los signos NPC = NG dep
Apoyo en | palabras. De esta forma entre las personas basicos C = Numero de Preguntas
g sordas, con el uso Correctas
el o el I_en_guaje une 1os | ge a comprension
aprendizaj | movimientos de las | de los signos y la TP = Total de Preguntas
e del manos para formar las | produccién de
lenguaje | oraciones. ellos, de esta Raz6n Encuesta Cuestionario Unidad P = (NPC/ TP) x 100
de sefias manera se elimina
peruanas la barrera de los P = Produccion
lenguajes
verbales. L, NPC = Numero de Preguntas
- Produc_uon de Correctas
Produccion los signos
basicos TP = Total de Preguntas
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Anexo 2: Matriz de consistencia

PROBLEMA OBJETIVO GENERAL HIPOTESIS GENERAL OPERACIONALIZACION
GENERAL METODOLOGIA
VARIABLE DIMENSIONES INDICADORES
INDEPENDIENTE
P.G ¢Cblmo influye el | O.G  Determinar cémo | H.G Eldeep learning en el
DL en el aprendizaje | influye el deep learning en | aprendizaje del lenguaje
del LSP en los | el aprendizaje del lenguaje | de sefias peruanas en los
estudiantes  sordos | de sefias peruanas en los | estudiantes sordos del
del nivel primaria en | estudiantes sordos del nivel | nivel primaria en el CEBE Deep learning
el BECE Manuel | primaria en el CEBE | Manuel Duato. Tipo de
7Duato’? Manuel Duato. Investigacion:
i Aplicada
PROBLEMA OBJETIVOS HIPOTESIS VARIABLE DEPENDIENTE DIMENSIONES INDICADORES
ESPECIFICOS ESPECIFICOS ESPECIFICA
Disefio de
PE1 ¢De qué | OE.1 Determinar la | HEE.1 El deep learning Investigacion:

manera influye el DL
para la comprension
de los signos basicos
y el aprendizaje del
LSP en los
estudiantes  sordos

influencia del deep learning
para la comprension de los
signos béasicos en el
aprendizaje del lenguaje de
sefias peruanas en los
estudiantes sordos del nivel

para la comprension de
los signos basicos en el
aprendizaje del lenguaje
de sefas peruanas en los
estudiantes sordos del
nivel primaria en el CEBE

del nivel primaria en | primaria  en el CEBE | Manuel Duato.

el BECE Manuel | Manuel Duato

Duato?

PE2 ¢ De qué|O.E.z2 Determinar la | HE.2 EI deep learning

manera influye el DL
para la produccion de
los signos bésicos y el
aprendizaje del LSP
en los estudiantes
sordos del nivel
primaria en el BECE
Manuel Duato?

influencia del deep learning
para la produccién de los
signos béasicos en el
aprendizaje del lenguaje de
seflas peruanas en los
estudiantes sordos del nivel
primaria en el CEBE
Manuel Duato.

para la produccién de los
signos bésicos en el
aprendizaje del lenguaje
de sefas peruanas en los
estudiantes sordos del
nivel primaria en el CEBE
Manuel Duato.

aprendizaje del lenguaje
de sefias peruanas

Comprension

Comprensién de los
signos basicos

Producciéon

Produccion de los
signos basicos

Experimental

Poblacién: 18

Técnica de
recoleccion de datos:
Encuesta

Instrumento:
Cuestionario
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Anexo 3: Instrumento de recolecciéon de datos

Ficha de registro comprension de signos basicos Pre - Test

FICHA DE REGISTROS
Investigador Vega Calero Victor Hugo Tipo de Prueba | Pre-test
Institucion CEBE Manuel Duato
Direccion Jiran Santa Cruz Pachacitec 510 Lima -Peri
Motivo de investigacion Comprension de los signos basicos (CSB)
Fecha 18/07/2023
Variable Indicador Medida Formula
oy ene aprendrclﬂnz;ilz::; lenguaje de sefias Comprension de los signos bésicos (CSB) Unidad C=(NPC/TP)x 100
cod Fecha Indicador de Comprensidn de signos basicos
Item Pan Agua Mano Boca Galleta Yo Profesora |Peinarse Lluvia Colegio resultado_pre test |Formula dato
1 id_cebe_01 | 18/07/2023 0 0 1 0 1 0 0 1 0 0 3 30|Desaprobo
2 id_cebe_02 | 18/07/2023 1 1 0 0 1 1 1 1 1 0 7 70[Aprobo
3 id_cebe_03 | 18/07/2023 0 0 0 1 0 0 0 1 0 0 2 20({Desaprobo
4 id_cebe 04 | 18/07/2023 0 1 0 1 1 0 1 0 1 1 6 60[Aprobo
3 id_cebe_05 | 18/07/2023 0 0 0 1 1 0 0 1 0 1 4 40|Desaprobo
6 id_cebe_06 | 18/07/2023 0 0 0 0 1 1 0 1 1 1 5 50|Aprobo
7 id_cebe_07 | 18/07/2023 0 0 1 1 0 0 0 1 0 0 3 30|{Desaprobo
8 id_cebe 08 | 18/07/2023 1 0 1 0 0 1 0 1 0 0 4 40|Desaprobo
9 id_cebe_09 | 18/07/2023 1 1 1 0 1 0 0 0 0 1 5 50[Aprobo
10 id_cebe_10 | 18/07/2023 0 1 0 1 1 1 0 0 0 0 4 40|Desaprobo
11 id cebe 11 | 18/07/2023 1 1 0 0 1 0 1 0 1 0 5 50[{Aprobo
12 id_cebe 12 | 18/07/2023 1 1 1 0 0 1 0 0 1 0 5 50|Aprobo
13 id_cebe_13 | 18/07/2023 1 0 0 0 0 1 0 0 0 0 2 20|Desaprobo
14 id_cebe_14 | 18/07/2023 0 1 0 0 0 1 1 0 0 0 3 30|Desaprobo
15 id_cebe 15 | 18/07/2023 0 0 1 1 0 0 1 0 0 0 3 30[Desaprobo
16 id_cebe 16 | 18/07/2023 1 0 1 1 0 1 1 0 0 0 5 50|Aprobo
17 id_cebe_17 | 18/07/2023 0 1 0 0 1 1 0 0 1 1 5 50[Aprobo
18 id_cebe 18 | 18/07/2023 0 1 1 0 1 0 0 1 0 0 4 40[Desaprobo
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Anexo 4: Instrumento de recoleccidon de datos

Ficha de registro comprensién de signos basicos Post - Test

FICHA DE REGISTROS
Investigador Vega Calero Victor Hugo Tipo de Prueba | Post-test
Institucion CEBE Manuel Duato
Direccion Jiron Santa Cruz Pachacitec 510 Lima -Perd
Motivo de investigacion Comprension de los signos bdsicos (CSB)
Fecha 20/10/2023
Variable Indicador Medida Formula
apoyo en el aprend;?ilea::; lenguaje de sefias Comprension de los signos basicos (CSB) Unidad C=(NPC/TP) x 100
cod Fecha Indicador de Comprensidn de signos basicos
Item Pan Agua Mano Boca Galleta Yo Profesora  |Peinarse Lluvia Colegio resultado_post_test formula dato
1 id_cebe 01 | 20/10/2023 1 0 1 1 0 1 1 1 0 1 7 70 Aprobo
2 id_cebe_02 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 10 100 Aprobo
3 id_cebe_03 | 20/10/2023 0 0 0 1 1 1 1 1 1 1 7 70 Aprobo
4 id_cebe_04 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 10 100 Aprobo
5 id_cebe_05 | 20/10/2023 1 1 1 0 1 1 1 1 1 0 8 80 Aprobo
6 id_cebe_06 | 20/10/2023 1 1 0 1 1 1 1 1 1 0 8 20 Aprobo
7 id_cebe 07 | 20/10/2023 1 1 1 0 0 1 1 1 1 0 7 70 Aprobo
8 id_cebe_08 | 20/10/2023 0 1 1 1 1 1 1 1 1 0 8 80 Aprobo
9 id_cebe_09 | 20/10/2023 1 1 1 0 0 1 1 1 0 1 7 70 Aprobo
10 id_cebe_10 | 20/10/2023 1 1 0 0 1 1 1] 1 1 1 7 70 Aprobo
11 id_cebe_11 | 20/10/2023 0 1 1 1 0 1 1 1 1 1 8 20 Aprobo
12 id_cebe 12 | 20/10/2023 0 1 1 0 1 1 1 0 1 0 6 60 Aprobo
13 id_cebe_13 | 20/10/2023 1 0 1 1 1 0 1 0] 1 1 7 70 Aprobo
14 id_cebe 14 | 20/10/2023 0 1 1 1 1 0 1 1 0 1 7 70 Aprobo
15 id_cebe_15 | 20/10/2023 1 0 1 1 0 1 1] 1 0 0 5 50 Aprobo
16 id cebe 16 | 20/10/2023 0 1 1 1 1 0 0 1 1 1 7 70 Aprobo
17 id_cebe_17 | 20/10/2023 1 1 0 1 1 1 1 1 1 0 8 20 Aprobo
18 id cebe 18 | 20/10/2023 1 1 1 0 1 0 1 1 1 0 7 70 Aprobo
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Anexo 5: Instrumento de recolecciéon de datos

Ficha de registro produccién de signos basicos Pre - Test

FICHA DE REGISTROS
Investigador WVega Calero Victor Hugo Tipo de Prueba Pre-test
Institucion CEBE Manuel Duato
Direccidn Jiron Santa Cruz Pachacutec 510 Lima -Peru
Motivo de investigacion Produccion de los signos bésicos (PSB)
Fecha 18/07/2023
Variable Indicadar Medida Formula
apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas Produccion de los signos basicos (PSB) Unidad P =(NPC/TP)x 100
Indicador de Comprensidn de signos basicos
cod Fecha

ltem Hombre Nifia Numero 5 |Tu Nifio Numero_9 |Tomar_agua|Casa Escuela Zapatos resultado_pre_test |Formula Resultado
1 id_cebe 01 | 18/07/2023 1 0 0 1 1 1 0 0 0 0 4 40|Desaprobo
2 id_cebe_02 | 18/07/2023 1 ] 1 1 0 1 0 1 0 1 6 60[Aprobo
3 id_cebe 03 | 18/07/2023 0 0 1 0 1 1 1 1 0 0 3 50{Aprobo
4 id_cebe_04 | 18/07/2023 ] ] ] 1 0 1 1 0 1 1 5 50[Aprobo
3 id_cebe 05 | 18/07/2023 1 1 0 0 1 1 1 1 1 0 7 70[Aprobo
6 id_cebe_06 | 18/07/2023 1 ] 1] 1 0 1 0 1 1 1 6 60|Aprobo
7 id_cebe_07 | 18/07/2023 1 1 1 1 1 0 0 1 1 0 7 70[Aprobo
8 id_cebe_08 | 18/07/2023 ] ] 1 1] 1 1 1 1 0 1 6 60|Aprobo
9 id_cebe_09 | 18/07/2023 ] 1 0 1 1 0 0 1 1 1 6 60[Aprobo
10 id_cebe_10 | 18/07/2023 1 0 1 0 0 1 1 1 0 0 3 50{Aproba
11 id_cebe 11 | 18/07/2023 0 0 1 1 0 1 0 0 1 1 3 50{Aprobo
12 id_cebe_12 | 18/07/2023 1 1 1 o 0 1 0 1 0 1 6 60[Aprobo
13 id_cebe 13 | 18/07/2023 1 1 0 1 0 0 0 1 o 1 3 50{Aprobo
14 id_cebe_14 | 18/07/2023 1 1 0 0 0 1 1 1 1 0 6 60[Aprobo
15 id_cebe_15 | 18/07/2023 1 ] ] 1 1 1 1 1 0 ] 6 60[Aprobo
16 id_cebe_16 | 18/07/2023 1 0 0 1 0 1 1 0 0 1 5 50{Aprobo
17 id_cebe_17 | 18/07/2023 ] ] 1 o 0 1 1 0 0 1 4 40|Desaprobo
18 id_cebe_18 | 18/07/2023 0 1 0 0 0 1 1 0 0 1 4 40|Desaprobo
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Anexo 6: Instrumento de recoleccidon de datos

Ficha de registro produccién de signos basicos Post - Test

FICHA DE REGISTROS

Investigador Vega Calero Victor Hugo | Tipo de Prueba | Post-Test
Institucion CEBE Manuel Duato
Direccidn Jirén Santa Cruz Pachacutec 510 Lima -Perd
Motivo de investigacion Produccion de los signos basicos (PSB)
Fecha 20/10/2023
Variable Indicador Medida Formula
apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas Produccion de los signos bésicos (PSB) Unidad P =(NPC/TP) x 100
Indicador de Comprensidn de signos basicos
cod Fecha
ltem Hombre Nifia Numero 5 |Tu Nifio Numero_9 |Tomar_agua|Casa Escuela Zapatos resultado_post_test |Formula Resultado
1 id_cebe 01 | 20/10/2023 1 1 0 1 1 1 1 0 0 1 7 70/Aprobo
2 id_cebe_02 | 20/10/2023 0 1 1 1 1 1 1 0 1 1 8 80[Aprobo
3 id_cebe_03 | 20/10/2023 1 1 1 0 0 1 1 1 1 1 8 80[Aprobo
4 id_cebe_04 20/10/2023 ] 1 1 1 1 1 1 1 1 1 9 90[Aprobo
5 id_cebe_05 | 20/10/2023 1 0 1 1 1 0 1 1 1 1 8 80[Aprobo
6 id_cebe_06 20/10/2023 1 1 1 1 1 0 1 1 1 1 9 90[Aprobo
7 id_cebe_07 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 10 100[Aprobo
g id_cebe_08 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 0 1] 1 1 1 ] 80[Aprobo
9 id_cebe_09 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 4] 1 0 0 7 70[Aprobo
10 id_cebe_10 | 20/10/2023 1 1 0 1 1 0 1 0 1 1 7 70[Aprobo
11 id_cebe_11 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 ] 1 1 1 9 90[Aprobo
12 id_cebe_12 | 20/10/2023 1 1 0 1 0 0 1 1 1 1 7 70[Aprobo
13 id_cebe 13 | 20/10/2023 ] 0 1 1 1 1 1 0 0 1 6 60/Aprobo
14 id_cebe_14 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 10 100[Aprobo
15 id_cebe_15 | 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 10 100[Aprobo
16 id_cebe_16 20/10/2023 1 1 1 1 1 1 1 0 0 1 80[Aprobo
17 id_cebe_17 | 20/10/2023 0 0 1 1 1 1 1 0 1 1 70[Aprobo
13 id_cebe 18 | 20/10/2023 ] 1 1 ] 0 1 1 0 0 1 5 50{Aprobo




Anexo 7: Tabla de resultados SPSS

INchivo Editar  Ver Datos Transformar  Analizar  Graficos  Ufilidades  Ampliaciones  Ventana  AyL iﬁ Resultadol [Documento1] - IBM SPSS Statistics Visor

T Archivo  Editar Ver Datos  Transformar Insertar Formato  Analizar  Graficos  Utilidades AI

@

— = = 4]
THHE M - » Bl f B 43 — O o =3 @ -1
= ! =r1 : = | =5
1: dif_comprension -40 | = ﬁ ['——'J E \,\—_’F S ] % % = ) B
&comprensinn_pre ﬁ)cumprension_post & produccion_pre & produccion_post | B EJ' T o T T TR T N
1 30 70 40 70 E} . .
5 70 100 60 80 Prueba de rangos con signo de Wilcoxon
3 20 70 50 80
4 60 100 50 90 Rangos
5 40 80 70 80 Rango Suma de
6 50 30 60 90 I+l promedio rangos
7 30 70 70 100 Comprension posttest- Rangos negativos 0® oo oo
Comprension pre test ” b
8 40 a0 60 80 Rangos positivos 18 980 171,00
g 50 70 &0 70 Empates oe
10 40 70 50 70 Total 18
" 50 80 80 90 a. Comprension posttest < Comprension pre test
12 50 60 60 70 b. Comprension posttest > Comprension pre test
13 20 70 50 60 ¢. Comprension postiest= Comprension pre test
14 30 70 60 100
15 30 50 60 100 Estadisti d ba?
16 50 70 50 80 stadisticos de prueba
17 50 a0 A0 70 Comprension
postiest-
18 40 70 40 a0 Comprension
19 pre test
20 z -3,757°
21 Sig. asintotica(bilateral) oo
22 a. Prueha de rangos con signo de
23 Wilcoxon
24 h. Se basa enrangos negativos.
25
26 A |
27
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Anexo 8: Carta de aceptacion nombre de la institucion

[T
MANUEL DUATO

Z

CARTA DE ACEPTACION NOMBRE DE LA INSTITUCION.

Seior(a):

Dra. Yesenia del Rosario Vasquez Valencia

Coordinadora académica de la E.P. de Ingenieria de Sistemas
UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO, LIMA NORTE.

Asunto: Aceptacion de nombre de la institucion.

PRESENTE. -

De mi mayor consideracion:

Mediante la presente es grato dirigirme a Usted a fin de saludarle muy
cordialmente a nombre de la Institucién Educativa CEBE Manuel Duato. y a la
vez informar la aceptacion respectiva para realizar el desarrollo del siguiente
proyecto: “MACHINE LEARNING Y DEEP LEARNING PARA EL
APRENDIZAJE DEL LENGUAJE DE SENAS PERUANAS” al estudiante VEGA
CALERO, VICTOR HUGO del X ciclo de la Escuela Profesional de Ing. De
Sistemas, en la cual depositamos nuestra confianza para desarrollar dicho
proyecto.

Agradeciendo su atencion a la presente, es propicia la oportunidad para
expresarle las muestras de mi consideracion y estima.

Atentamente,

Lima, 02 de octubre 2023

Escue Cortez Carmen
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Anexo 9: Carta de aceptacion nombre del proyecto de investigacion

cest
MANUEL DUATO

Z

CARTA DE ACEPTACION NOMBRE DEL PROYECTO DE
INVESTIGACION

Sefior(a):

Dra. Yesenia del Rosario Vasquez Valencia

Coordinadora académica de la E.P. de Ingenieria de Sistemas
UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO, LIMA NORTE.

Asunto: Aceptacion de proyecto de investigacion.

PRESENTE. -
De mi mayor consideracion:

Mediante la presente es grato dirigirme a Usted a fin de saludarle muy
cordialmente a nombre de la Institucién Educativa CEBE Manuel Duato. y a la
vez informar la aceptacion respectiva para realizar el desarrollo del siguiente
proyecto: “MACHINE LEARNING Y DEEP LEARNING PARA EL
APRENDIZAJE DEL LENGUAJE DE SENAS PERUANAS” al estudiante VEGA
CALERO, VICTOR HUGO del X ciclo de la Escuela Profesional de Ing. De
Sistemas, en la cual depositamos nuestra confianza para desarrollar dicho
proyecto.

Agradeciendo su atencion a la presente, es propicia la oportunidad para
expresarle las muestras de mi consideracion y estima.

Atentamente,

Lima, 02 de octubre 2023

Escudero Cortez Carmen
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Anexo 10: Indicador de Comprension de signos basicos

Datos personales:
Apellidos y nombres:
Edad:

Aula:
1. ¢Cbomo se dice pan marca con una equis X?

3. ¢Como se dice mano marca con una equis X?

o

4. ¢Como se dice boca marca con una equis X?

72




5. ¢Como se dice galleta marca con una equis X?
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8. ¢Como se dice peinarse marca con una equis X?
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Anexo 11: Indicador de Produccion de signos basicos

Datos personales:
Apellidos y nombres:
Edad:

Aula:

1. ;Cémo se dice Hombre ensefas?

Hombre

2. ;Cémo se dice Nifia ensefias?

3. ;Cémo se dice Nimero 5 ensefas?

e

Numero 5
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. . . - SAANEE
4. ;Cémo se dice Tu ensenas?

5. (Como se dice Nifno ensefias?

6. ;Como se dice Numero 9 ensefias?

Numero 9
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A . 0
7. ¢Coémo se dice Tomar Agua ensefias? Shaer

Tomar Agua

8. ;Coémo se dice Casa ensefias?

9. ;Cdémo se dice Colegio ensefas?

Colegio
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10. ;Como se dice Zapatos ensefias?

Zapatos
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Anexo 12: Asentimiento Informado

ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de J
isistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima

Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego

quieres dejar de hacerlo también es posible.

carencias en la

Toda informacién que nos entregues serd confidencial, por lo que nadie conocera tus

respuestas. S6lo los miembros de la investigacién las conoceran y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacion deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hard entrega de dicha informacion.

Entonces {quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si: _X
vwtoe E APANDZ - N O R

Apellidos y Nombres (Hijo): He

gdad (Hijo): 1 O ,- L[ :
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): [ /2AT X0 e A K Ao
pNi: HH 20 1070

T
£ 200

BB A~ il 1 (I
]
Firma (Padre/Madre)
20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAD CEsAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: achine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

el lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |[Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccion de brechas y carencias en la
educacion en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologfas podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacion que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacién las conocerédn y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Sl:_&
. i 20 "g/))‘ﬂl
Apellidos y Nombres (Hijo): HQ[‘\()Q") \)Ql\lU'{q Ee. )J Sy

Edad (Hijo): (/ _ Vit (ol
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): (/Q' ! TU} A 5.4 %A (’)/(\ 0{7 &

DNE L0 535 2 <?ﬁ%ré§:
A

Firma (PadreyMadre)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: IMachine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
isistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participaciéon podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si:x_
Befarz;no Elog Tohzo 011'1.’()/

Apellidos y Nombres (Hijo):
Edad (Hijo): 9

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): 3/615 C‘ﬁﬂa//o Sonin

ON: S P €4 23 i

: N\
Firma (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAD CésAR VALLEIO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |Universidad Cesar Vallejo - Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. Sélo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se haré entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si: L |
Lr /uf\(/(b/ OU rand ALesso

Apellidos y Nombres (Hijo): (/ q

Edad (Hijo): / O 7105 % &/,
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): ,DU/K/M/ (é'wc‘/[’/"’ \/6? g /t 7&

DNI: [,/8554//5/ //7 /

Firma (PadreVM‘adre)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo - Lima Norte. E.P. Ingenieria de
sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero Invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero tu no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues serd confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. Solo los miembros de la investigacién las conoceran y no se las entregardn a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X"” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.
si:_X_

Apellidos y Nombres (Hijo): 6can ez 2evalgag Thiaao
Edad (Hijo): Q 5 ‘3G Alessandco

Apelhdos y Nombres (Padre/Madre): 2Z gy 3\638 GU\T\Q‘TQZ- M aycd
N U@ 303U Y

\
Flrr‘\a‘LPadre/Madre)

20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAU Césan VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning par: el apoy;en el aprendE]e
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de ‘
|sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. Sélo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacion.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X" donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

si: X

: MG /

Apellidos y Nombres (Hijo): Vl//OV U rb‘zaﬂosf?gw A‘UZ Da"‘y‘? (o

Edad (Hijo): & oR0S ‘ .’
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): be,;za 80_5 fegfw' Chgovoyy io Aglamov S

DN 3288 65 16 ;

Fim{a (Padre/Madre)

20 de octubre de 20234
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO

ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio:

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad:

Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima

Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacion podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocera tus

respuestas. S6lo los miembros de la investigacion las conocerédn y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces équieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

si: X

£X R [*) P M 2 bovis o
Apellidos y Nombres (Hijo): ! Jomion WO orco Es t,, onp

Edad (Hijo): 1“1

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): Dioz Llowos €ANTY l\‘_,.

DNEYSHY R (90

Firma (Padre/Madre)
20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CésAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participaciéon podremos medir que
con el uso de las tecnologfas podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere

puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacion que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocers tus
respuestas. Sélo los miembros de la investigacién las conoceran y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademads

de indicar como se har4 entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.
Si: X

Apellidos y Nombres (Hijo): Gil. LLAnCA  BRVZETH  DEL RosAR\p
Edad (Hijo): @

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): LLANCA Ro IAS YOR\TA
DNI: 42313099

A

Firma (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CEéSAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo - Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero tl no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. Sdlo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se haré entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si:

Apellidos y Nombres (Hijo): Kiara H‘“jd» éDZC\\'\Q Gro2d

Edad (Hijo): lL( :
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): 5(/(:?[7,7 /{é,?c L /(90),,,‘,70 s A&té p

DNI:
W Y8203363

- y
Firma (Padre/Madr@)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
istemas

Nombre del estudio:

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacion podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego

quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. Slo los miembros de la investigacion las conocerdn y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacion deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademads

de indicar como se hara entrega de dicha informacion.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si
y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si:

Apellidos y Nombres (Hijo): I\.x@ YL ZD{"LL wd 6:’0 ze

Edad (Hijo):
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): 5uely,, H@—rj@{ R)»O_S /7:3@ eh,'

MNHYB303363 /7
CL%“( P

Firma (Padre/MadrEj

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: achine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. Solo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregardn a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se haré entrega de dicha informacién.

Entonces équieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si: _‘/_(_

Apellidos y Nombres (Hijo): M ARAL | Awron s Garricl ZlHaAmam

Edad (Hijo): 8 A~©s

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): Q wWeoN S &RDF\‘(A SBFi A \fANd_H "
DN: 405234916

Firma (Padre/Madre)
20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: achine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. Solo los miembros de la investigacién las conocerdn y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hard entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si:_X
Apellidos y Nombres (Hijo): [/a,' ert ‘CL C a S+ . //O L/G/C V’7l71/(
Edad (Hijo): C" a ,‘/—l ;] S

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): Marta Lvz F +
aj a -
DN: 009532 5§ M a C{C’ (/G/CVUZUA

Firma (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023

90



ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: |Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
|sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacién las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacion.

Entonces équieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

st._ X
ApellidosyNombres(HIjo): {/a/fw- ﬂwjul’:e[&, 7@4{0»@ /I/(//ﬂ//

Edad (Hijo): // o)

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): @aym dﬂ/«dﬁté ﬁf&)’ﬂ/;ti)

ONE (/002344 2 Z

Fimé%m//l\/ladre)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.
Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de

istemas

Nombre del estudio:

Depto./Escuela/Unidad:

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima

Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego

quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues serd confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. Sélo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se haré entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.
Si: )<

Apellidos y Nombres (Hijo): o)UY ad0 Aroaa Ryiseida 1 wexo
Edad (Hijo): O 8. anos
Apellidos y Nombres (Padre/Madre):  AT1G N Nuaa

oNi: 1532 6\(8
R

Flrrr[a (Pe{dre/\#\/ladre)

Lucexo

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: tJniversidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
istemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologfas podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues serd confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacion las conocerédn y no se las entregardn a nadie. En
caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hard entrega de dicha informacién.

Entonces équieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

st X
Herrera, 2oe Nlexandf @

Apellidos y Nombres (Hijo): Rod =t quez ‘
3¢ Biler

Edad (Hijo): & Ao Ao Coognua
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): t| €¢¢ €rex SOTa 3

V53245029 7#

Firma (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAD CésAr VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizd a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego

quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacion deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacion.

Entonces équieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Si: ,X_

Apellidos y Nombres (Hijo): 55’{—@,{&?\1 A /C[;q _‘-ovo
Edad (Hijo): 1¥ Ex‘fn\nfou'» Qufa(p

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): X psane

on:  UYHERY )
@Lﬂ.{fy( Q

/Firma (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023



ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO

ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio:

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje
del lenguaje de seiias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad:

Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
lsistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo - Lima

Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacion que se llama

Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacion busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autoriz6 a participar, pero td no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues sera confidencial, por lo que nadie conocerd tus

respuestas. Slo los miembros de la investigacion las conoceran y no se las entregaran a nadie. En

caso de que la informacién deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces {quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

Sit _&_

Apellidos y Nombres (Hijo): Roiz RoMérno BRUNO  Scbastion

Edad (Hijo): § cfos

Apellidos y Nombres (Padre/Madre): Romero Bmrreca . Genmoa S

DN Y 14443 e

AU

FirrAa (Padre/Madre)

20 de octubre de 2023
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ﬁ UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO
ASENTIMIENTO INFORMADO

Nombre del estudio: IMachine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje

del lenguaje de sefias peruanas.

Depto./Escuela/Unidad: [Universidad Cesar Vallejo — Lima Norte. E.P. Ingenieria de
[sistemas

Hola, me llamo Vega Calero Victor Hugo y estudio en la Universidad Cesar Vallejo — Lima
Norte. E.P. Ingenieria de sistemas y quiero invitarte a participar en una investigacién que se llama
Machine learning y deep learning para el apoyo en el aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas.

Nuestra investigacién busca explicar Apoyo a la reduccién de brechas y carencias en la
educacién en todos sus niveles. Para eso necesitamos que nos ayudes con un cuestionario que
se le brindara en el centro de estudiosa su menor hijo. Con tu participacién podremos medir que
con el uso de las tecnologias podemos ayudar en la ensefianza en las escuelas. Esta ayuda que te
pedimos es voluntaria, por lo que, si tu apoderado te autorizé a participar, pero ti no quiere
puedesdecirnos con toda confianza, no hay problemas en ello. Si decides participar, pero luego
quieres dejar de hacerlo también es posible.

Toda informacién que nos entregues serd confidencial, por lo que nadie conocera tus
respuestas. S6lo los miembros de la investigacidn las conoceran y no se las entregaran a nadie. En
caso de que la informacion deba entregarse a los padres o establecimiento debe indicarse ademas

de indicar como se hara entrega de dicha informacién.

Entonces ¢quieres participar? Si quieres participar debes marcar con una “X” donde dice si

y escribir tu nombre. Si no quieres participar solo basta con que dejes todo en blanco.

si. _A_
Apellidos y Nombres (Hijo): ~__ OJUJ M&n % l ~o B@(J’f/&v

Edad (Hijo): ﬁ o
Apellidos y Nombres (Padre/Madre): / WA V%a @[C:},é 2] 7’:3
DNI:

Firma (P Madre)

20 de octubre de 2023
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Anexo 13: Interface del sistema

Pantalla de inicio

Aprendizaje del lenguaje de sefias peruanas

Elige tu actividad

ﬂ‘- 9 h@
« @y >
bda.ah y
“n"=

Prueba de comprension de Prueba de produccion de signos
signos basicos basicos

Pantalla de prueba de signos basicos LSP

Prueba de comprensién de signos basicos lenguaje de sefias peruanas

1. ;Como se dice pan ? selecciona con el dedo
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Pantalla de produccioén de signos basicos LSP

Inicio

Prueba de produccion de signos basicos lenguaje de sefias peruanas

Pantalla de reporte de comprensién de signos basicos

Inicio

Pagina de reporte de comprension de signos

Usuario Pan  Agua Galleta
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Pantalla de reporte de produccién de signos basicos

Pagina de reporte de produccion de signos

Usuario Hambre

Nifia  Mumer§ Tu  Nifo  Mumer® Agua

Casa  Colegic zapatos Fecha
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