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RESUMEN

El machine learning consiste en el analisis de datos para obtener conocimiento importante que ha
sido extraido a partir de la informacién de grandes volimenes de datos. El objetivo principal del libro
es instruir al lector en esta disciplina y guiarlo en el desarrollo de modelos descriptivos y predictivos
que faliciten la toma de decisiones en una empresa, haciendo uso de la herramienta Rapid Miner
Studio, uno de los programas mas usados hoy en dia para este fin.

Entre los principales temas abordados en esta obra se hallan las metodologias y las técnicas de este
campo, la caracteristica del Rapid Miner Studio, las opciones de la interfaz y los pasos importantes
para su instalacion y configuracién. Ademads, se proponen 24 casos practicos que son resueltos de
manera didactica con técnicas como arboles de decisiones, redes neuronales, los clusters, las series
temporales, las reglas de asociacion y dependencia, la validacion de datos erréneos y la integracion y
particion de datos.

Este libro esta dirigido a todos aquellos que necesiten efectuar toma de decisiones a partir del
analisis de grandes volumenes de datos. Por tal motivo representa un aporte valisoso para los estu-
diantesy profesionales de Ingenieria de Sistemas, Ingenieria Industrial, Estadistica, Adminsitracion de
Empresas, Marketing, Medicina, Educacion, entre otras areas.



