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Resumen 

 

El presente estudio tiene por objetivos: Determinar qué relación existe entre la 

inteligencia artificial y la percepción sobre el rendimiento académico en estudiantes 

de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024, el mismo que abordó una metodología 

de tipo básica, nivel descriptivo correlacional, enfoque cuantitativo, y diseño no 

experimental, analizando a una muestra de 133 estudiantes en una IE del distrito de 

villa el salvador. Los resultados mostraron que, tras haber alcanzado un Rho de 

Spearman entre la IA y el Rendimiento Académico de 0,057, indicando una relación 

positiva muy débil, y un valor de Sig. bilateral de 0,517 > 0,050, que evidenció una 

correlación estadísticamente no significativa, se llegó a la conclusión que, la IA no se 

relaciona con el rendimiento académico de los estudiantes de una IE del distrito de 

Villa el Salvador, 2024. 

 

Palabras clave: inteligencia artificial, rendimiento académico, pensamiento crítico, 

aprendizaje, tecnologías. 
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Abstract 

 

The objectives of this study are: To determine the relationship between artificial 

intelligence and the perception of academic performance in students of an IE in the 

district of Villa el Salvador, 2024, which addressed a basic methodology, correlational 

descriptive level, quantitative approach, and non-experimental design, analyzing a 

sample of 133 students in an IE in the district of Villa El Salvador. The results showed 

that, after having reached a Spearman's Rho between AI and Academic Performance 

of 0.057, indicating a very weak positive relationship, and a bilateral Sig. value of 0.517 

> 0.050, which showed a statistically non-significant correlation, came to the 

conclusion that AI is not related to the academic performance of the students of an IE 

in the district of Villa el Salvador, 2024. 

 

Keywords: artificial intelligence, academic performance, critical thinking, learning, 

technologies. 
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I. INTRODUCCIÓN 

 

Una colaboración sólida entre la inteligencia artificial (IA) y el desempeño académico 

en las instituciones educativas puede fomentar un ambiente educativo de mayor 

calidad, más enriquecedor y motivador para los estudiantes. La IA es empleada para 

el desarrollo de sistemas y herramientas que mejoran la enseñanza y el aprendizaje, 

tales como las plataformas de aprendizaje adaptativo, las tutorías inteligentes, y los 

sistemas de evaluación automatizada (Quispe y Bosmans, 2023). No obstante, el 

rendimiento académico puede evaluarse mediante diversas metodologías, como 

pruebas estandarizadas, exámenes, proyectos o evaluaciones continuas del 

progreso del estudiante. 

A nivel global, la creciente demanda en el uso de la IA en la educación 

plantea desafíos complejos respecto al rendimiento académico de los estudiantes 

en las IIEE (Organización de las Naciones Unidas para la Educación, la Ciencia y la 

Cultura [UNESCO], 2024). Pese a los grandes beneficios que brinda la IA en 

términos de eficiencia y personalización en la enseñanza y el aprendizaje, su 

implementación enfrenta importantes obstáculos. Uno de los principales reside en 

la insuficiente preparación y capacitación de docentes y administradores educativos 

en el uso efectivo de la IA en el aula (González y Julián, 2024). Esta deficiencia 

puede conducir a una adopción inadecuada de la tecnología, su subutilización y, en 

última instancia, impactar negativamente en el rendimiento académico de los 

estudiantes. Asimismo, surge el desasosiego de que una excesiva dependencia de 

la IA pueda mermar la autonomía del estudiante, limitando su capacidad para 

desarrollar el pensamiento crítico, y dar solución a problemas de forma creativa (Coy 

et al., 2024). 

En el contexto educativo peruano, se destaca la brecha digital que prevalece 

en el país, especialmente en comunidades rurales y de bajos recursos, donde el 

acceso confiable a internet y la tecnología adecuada son limitados (Ministerio de 

Transportes y Comunicaciones [MTC], 2023). Esto dificulta que los estudiantes 

aprovechen plenamente las herramientas y plataformas de IA disponibles. 

Asimismo, la carencia de capacitación y recursos para los docentes puede 

obstaculizar la incorporación efectiva de la IA en los ambientes de clase, reduciendo 

su potencial en la mejora de los aprendizajes, y por ende, el rendimiento académico 

del estudiantado. Además, preocupa el sesgo algorítmico y la carencia de 
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transparencia en los sistemas de IA utilizados en la evaluación y toma de decisiones 

educativas, lo que podría afectar negativamente la equidad y objetividad en la 

educación (Aguilar et al., 2023). 

En el distrito de Lima, la sobre dependencia de la IA en la enseñanza y 

evaluación podría también restringir el desarrollo de habilidades críticas, tales como 

el pensamiento con criticidad, la solución de problemas y el desarrollo creativo, 

habilidades que son fundamentales tanto para el éxito educativo como para la vida 

en general. Además, la falta de una infraestructura digital adecuada contribuye a la 

disparidad en el acceso a las herramientas de IA y en la calidad de la educación 

proporcionada. Esto, a su vez, podría exacerbar las disparidades en el rendimiento 

estudiantil en cuanto a lo académico en las distintas instituciones educativas 

(Miranda y Rodríguez, 2024). 

El presente estudio, se encuentra alineado en función al objetivo de 

desarrollo sostenible (ODS) 4. Este objetivo está orientado a garantizar una 

educación equitativa, inclusiva, y de calidad, promoviendo las oportunidades de 

aprendizaje para todos, durante toda la vida". La implementación de la IA en la 

educación tiene el potencial de contribuir al logro de este objetivo al mejorar la 

calidad educativa, personalizar el proceso de aprendizaje y proveer acceso 

equitativo a recursos educativos avanzados (Organización de las Naciones Unidas 

[ONU], 2023). 

Con base en lo anteriormente expuesto, la interrogante central de esta 

investigación es: ¿Qué relación existe entre la inteligencia artificial y la percepción 

sobre el rendimiento académico en estudiantes de una IE del distrito de Villa el 

Salvador, 2024? Esta interrogante se desglosa en los siguientes problemas 

específicos: P1: ¿Qué relación existe entre la inteligencia artificial y la percepción 

sobre el aprendizaje de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 

2024?; P2: ¿Qué relación existe entre la inteligencia artificial y la percepción sobre 

el desempeño académico de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el 

Salvador, 2024?; P3: ¿Qué relación existe entre la inteligencia artificial y la 

percepción sobre el pensamiento crítico de los estudiantes de una IE del distrito de 

Villa el Salvador, 2024? 

Desde el punto de vista teórico, el estudio de la IA y el rendimiento académico 

se justifica en diversas teorías contemporáneas y desarrollos en el campo de la 

educación y TIC. Una de las principales teorías es la del Aprendizaje Personalizado, 
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que sugiere que las tecnologías de IA pueden adecuarse a los requerimientos 

particulares de cada estudiante, facilitando así un aprendizaje más efectivo y 

eficiente. Esto se cimenta en la teoría del Constructivismo de Piaget, que enfatiza la 

necesidad de la interacción individual con el material de aprendizaje para construir 

conocimientos nuevos (Crono y Snow, 1986). 

Además, la teoría del aprendizaje adaptativo, que se basa en el uso de 

tecnologías para adaptar continuamente el contenido y las estrategias pedagógicas 

en función del rendimiento del estudiante, es crucial para entender cómo la IA logra 

contribuir en la mejora del rendimiento académico y los procesos de enseñanza y 

aprendizaje. 

Como justificación metodológica, el estudio empleó un enfoque cuantitativo 

para adquirir una comprensión holística de la asociación entre la IA y el rendimiento 

académico. Este enfoque metodológico y el uso de cuestionario permitió demostrar 

lo fiable y válido que son los resultados expuestos en el trabajo, permitiendo 

implementar herramientas de IA en grupos de estudiantes para evaluar su 

asociación con el rendimiento académico, y comprender las experiencias subjetivas 

y las percepciones de los involucrados, proporcionando una visión completa y rica 

del fenómeno estudiado (Creswell, 2014).  

La justificación teórica del estudio está sólidamente respaldada por teorías 

educativas contemporáneas. Estas justificaciones aseguran que el estudio no solo 

medirá los efectos cuantitativos de la IA y el rendimiento académico, sino que 

también explorará las experiencias y percepciones de los estudiantes y docentes, 

proporcionando una comprensión integral del impacto de estas tecnologías en el 

entorno educativo. 

Desde un aspecto práctico, los hallazgos son particularmente relevantes ya 

que generan conciencia entre los participantes implicados, especialmente entre los 

miembros responsables durante el proceso de formación educativa. Además, 

durante el camino práctico, la IA se utiliza para analizar datos educativos, identificar 

patrones de aprendizaje y predecir el progreso académico. Además, se emplean 

algoritmos de aprendizaje automático para desarrollar sistemas de tutoría 

inteligente, evaluaciones adaptativas y entornos de aprendizaje virtual que se 

ajustan dinámicamente a las habilidades y preferencias de cada estudiante, por lo 

que este enfoque busca maximizar el impacto de la IA en el rendimiento académico 



4 
 

al proporcionar experiencias de aprendizaje personalizadas y efectivas que 

promueven el éxito estudiantil a largo plazo (Arias y Covinos, 2021).  

Desde un aspecto social, como resultado, se podrá obtener un conocimiento 

detallado de la inteligencia artificial presente en la comunidad estudiada, mediante 

la aplicación de diversos métodos e instrumentos necesarios para la investigación 

social, además se busca reconocer la importancia de un entorno social positivo y de 

apoyo para el desarrollo integral de los escolares en las IIEE, además de promover 

la inclusión y la equidad en el sistema educativo.  

Así mismo, el estudio centra su viabilidad en diferentes ámbitos, en primer 

lugar, un fundamento sólido de viabilidad técnica, respaldado por la disponibilidad 

de recursos logísticos esenciales, que incluían equipos informáticos, dispositivos 

portátiles, impresoras, una infraestructura de red confiable y medios de movilidad 

adecuados. Estos elementos aseguraban la plena aplicación y desarrollo del 

proyecto, proporcionando la base necesaria para su ejecución. 

La viabilidad económica, por su parte, encontraba su sustento en los 

recursos financieros provistos por el propio investigador, lo que garantizaba la 

ejecución y desarrollo del estudio sin verse limitado por restricciones económicas. 

En cuanto a la viabilidad temporal, se contaba con un tiempo suficiente y 

necesario para llevar a cabo todas las etapas del estudio de manera exhaustiva y 

sin apremios, permitiendo así una exploración detallada y completa de cada 

aspecto de este. 

Por último, pero no menos importante, la viabilidad ética, en la cual, cada 

paso del estudio se rige por la aplicación de un alto estándar de ética y moral, 

asegurando su desarrollo de manera íntegra y respetuosa. Esto se refleja en el 

informe final, donde las conclusiones se sustentan de manera rigurosa y novedosa, 

en consonancia con los principios éticos inherentes a la investigación científica. 

Por ende, el objetivo fue: Determinar qué relación existe entre la inteligencia 

artificial y la percepción sobre el rendimiento académico en estudiantes de una IE 

del distrito de Villa el Salvador, 2024. Para lograr este propósito, se plantean los 

siguientes objetivos específicos: O1: Determinar qué relación existe entre la 

inteligencia artificial y la percepción sobre el aprendizaje de los estudiantes de una 

IE del distrito de Villa el Salvador, 2024; O2: Determinar qué relación existe entre 

la inteligencia artificial y la percepción sobre el desempeño académico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024; O3: Determinar qué 
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relación existe entre la inteligencia artificial y la percepción sobre el pensamiento 

crítico de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

Con el fin de fortalecer la argumentación, contextualizar el estudio, justificar 

la investigación y enriquecer el análisis, a continuación se abordan los antecedentes 

tanto internacionales como nacionales: 

En ese sentido, a nivel internacional, Darayseh (2023) tuvo como objetivo 

revelar la apreciación de los docentes en relación a los factores influyentes en el uso 

de aplicaciones de IA en la educación científica, asentándose en un estudio 

cuantitativo, sin fin experimental; encuestando a 83 participantes. Sus resultados 

hallaron un Rho=0.690, con un p<0.05, confirmando una asociación positiva media 

entre la IA y la enseñanza de las ciencias. Se concluye que los profesores 

universitarios requieren formación para entender cómo las tecnologías de IA afectan 

su enseñanza, y para prepararlos adecuadamente para otras tecnologías que están 

siendo introducidas en la educación superior. 

Smith (2023) abordo un estudio con el objetivo de Investigar cómo impacta 

la IA en el rendimiento académico de los estudiantes, asentándose en un estudio 

cuantitativo, de diseño cuasiexperimental. El grupo experimental recibió educación 

con herramientas de IA adaptadas al aprendizaje personalizado, mientras que el 

grupo de control siguió métodos tradicionales. Luego de ello, los resultados del 

grupo experimental mostraron una mejora en el rendimiento académico al 

compararlo con el grupo control, observando un aumento del 15% en las 

calificaciones promedio y una reducción del 10% en las tasas de deserción escolar. 

Por lo expuesto, se deduce que, implementar la IA en el proceso educativo puede 

ser altamente beneficioso para garantizar un adecuado rendimiento académico, 

reduciendo la deserción y adecuando los contenidos educativos a los 

requerimientos individuales. 

McGrath et al. (2023) se plantearon utilizar el modelo TAM para revelar las 

apreciaciones docentes en relación a los factores influyentes en el uso de 

aplicaciones de IA en la educación científica. Se aplicó un enfoque cuantitativo, sin 

intención experimental, encuestando a 83 docentes, quienes mostraron un 

Rho=0.690, con un p<0.05, indicando asociación. Como conclusión, los autores 

señalaron que los profesores universitarios pueden requerir formación para 

entender cómo las tecnologías de IA afectan su enseñanza, y para prepararlos 

adecuadamente para otras tecnologías que están siendo introducidas en la 
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educación superior. Este hallazgo resalta la importancia de capacitar a los docentes 

en el uso de las aplicaciones de IA en la educación científica, con el fin de 

aprovechar al máximo su potencial y estar preparados para los desafíos que estas 

nuevas tecnologías pueden presentar en el ámbito educativo. 

Al respecto, Han et al. (2022) tuvieron como objetivo de estudio analizar el 

efecto del programa educativo chatbot con IA en la promoción de habilidades en el 

estudiantado de enfermería, aplicando un enfoque cuantitativo, sin propósito 

experimental, encuestando a 80 participantes, exponiendo como resultados un 

p=0.006, lo cual indica una correlación positiva media entre el programa educativo 

de chatbot y la promoción de habilidades en estudiantes. Este hallazgo destaca la 

utilidad de las herramientas de IA en el ámbito educativo de enfermería, 

concluyendo que los resultados de la investigación subrayaron la capacidad de los 

programas de chatbot como una herramienta de apoyo educativo para estimular la 

motivación y el interés de los universitarios de enfermería en su formación.  

Por otra parte, Bressane et al. (2022) tuvieron como objetivo analizar el 

modelo planteando con IA difusa para mejorar el rendimiento de los estudiantes en 

cuanto a lo académico, para lo cual, se basaron en una metódica cuantitativa, 

cuasiexperimental, encuestando a 111 estudiantes. Los resultados mostraron que, 

el modelo planteado, fue capaz de predecir de forma concisa lo descrito en la 

hipótesis, destacando que la estrategia que mejor resultado dio en el rendimiento 

de los universitario fue la revisión de lecciones (34,6%), la asistencia a clases 

(23,5%), las lecturas bibliográficas (25,6%) y el control emocional (16,3%), 

superando al resto de métodos de IA, concluyendo que, este método alcanzó una 

precisión mayor al 90%, siendo de gran utilidad para hacer predicciones. 

Coy et al. (2024) tuvieron como objetivo abordar la importancia de enfrentar 

los desafíos en la enseñanza de las matemáticas mediante la integración de 

tecnologías innovadoras. El estudio presentó un enfoque mixto, con un diseño de 

estudio de casos múltiples, encuestando a 79 participantes. Los resultados 

revelaron que el 84% expresó que la enseñanza de la asignatura de matemáticas 

se fortalece con el uso de la IA, mientras que el 16% mencionó que no 

necesariamente es así, concluyendo los autores en destacar la importancia de la IA 

en la educación matemática, ya que esta tecnología permite personalizar la 

experiencia del aprendizaje y mejorar el rendimiento académico. Este hallazgo 

subraya el potencial transformador de la IA en el adiestramiento de las matemáticas, 
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al ofrecer herramientas adaptativas y recursos factibles para la comprensión y 

desarrollo de habilidades matemáticas en los estudiantes. 

En el contexto nacional, Ventosilla et al. (2021) plantearon analizar cómo el 

aula invertida influye en el aprendizaje autónomo de universitarios, aplicando una 

orientación cuantitativa, cuasiexperimental, encuestando a 73 universitarios. Los 

resultados revelaron que la IA tiene un impacto significativo en el rendimiento de los 

estudiantes de educación superior, con coeficientes de determinación superiores a 

R2 = 0.4 y un valor de significancia p < 0.05. Como conclusión, los autores señalaron 

que la IA influye de manera positiva y significativa en el rendimiento de los docentes 

de educación superior. Este hallazgo resalta el potencial de la IA para mejorar la 

eficacia y la calidad de la enseñanza en el ámbito universitario, al proporcionar 

herramientas y recursos que optimizan el desempeño docente y, a su vez, 

repercuten positivamente en el aprendizaje de los estudiantes. 

En línea con lo anterior, Sotelo (2023) tuvo como propósito analizar las 

características de la producción científica en relación al uso de la IA. El estudio 

presentó un enfoque cualitativo, no experimental, analizando 29 artículos, que 

dieron como resultado que, la IA influye de manera positiva y significativa en el 

rendimiento del educando. Este hallazgo refuerza la idea de que la implementación 

de la IA en el ámbito educativo puede tener un impacto favorable en la calidad de la 

enseñanza y en el desempeño de los docentes universitarios, al proporcionarles 

herramientas y recursos que optimizan su labor pedagógica y facilitan la transmisión 

efectiva de conocimientos a los estudiantes. 

En este contexto, Casimiro et al. (2023) se propusieron conocer la asociación 

existente entre el aula invertida y el aprendizaje en discentes de universidades 

públicas, empleando un enfoque cuantitativo, sin fin experimental, encuestando a 

460 participantes, alcanzando como resultado un Rho=0.856, y un p=0.05, 

indicando una asociación positiva entre variables; concluyendo que existe una 

conexión importante entre el modelo de aula invertida y los procesos de aprendizaje, 

destacando la efectividad al promover un entorno de aprendizaje más activo, 

participativo y enfocado en el discente, donde se aprovechan las tecnologías y los 

recursos educativos para optimizar la adquisición de conocimientos y habilidades. 

Así mismo, Félix et al. (2021) se propuso la relación existente entre el aula 

invertida y el aprendizaje en estudiantes de universidades públicas. El estudio 

presentó un enfoque cuantitativo de tipo aplicado con diseño descriptivo 
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correlacional. La población total del estudio fue de 460 estudiantes, y los 

instrumentos utilizados fueron un cuestionario y una encuesta. Los resultados de la 

investigación mostraron que el 68% de las empresas emplean inteligencia artificial 

(IA) en sus procesos, y que, durante la pandemia, el uso de la IA se incrementó en 

un 100%. Como conclusión, los autores señalaron que existe una conexión 

importante entre la implementación del modelo de aula invertida y el proceso de 

aprendizaje en estudiantes de universidades públicas. Este hallazgo sugiere que la 

adopción de enfoques pedagógicos innovadores, como el aula invertida, junto con 

la integración de tecnologías como la IA, puede tener un impacto positivo en el 

aprendizaje de los estudiantes universitarios, al crear entornos educativos más 

dinámicos, adaptados a las necesidades individuales y alineados con las demandas 

del mercado laboral.  

Finalmente, Uribe (2024) tuvo como objetivo determinar la correlación entre 

el aula invertida y el aprendizaje significativo en los estudiantes de una universidad 

en Ica. El estudio presentó un enfoque cuantitativo, de tipo básico, con un diseño 

no experimental y de corte transversal. La población total del estudio fue de 235 

estudiantes universitarios de décimo ciclo, y el instrumento utilizado para la 

recolección de datos fue un cuestionario. Los resultados de la investigación 

mostraron una significancia medianamente alta hasta superior alta, debido a que se 

aprobaron todas las hipótesis con valores de significancia desde 0.025 hasta 0.034, 

indicando así una correlación significativa entre las variables y las dimensiones 

estudiadas. Como conclusión, los autores señalaron que existe una relación 

significativa entre la implementación del modelo de aula invertida y el logro de un 

aprendizaje significativo en los estudiantes universitarios de Ica. Este hallazgo 

resalta la efectividad del enfoque de aula invertida para promover un aprendizaje 

más profundo y duradero en los estudiantes, al fomentar su participación activa, la 

colaboración y la aplicación práctica de los conocimientos adquiridos, lo que a su 

vez contribuye a la construcción de un aprendizaje significativo y relevante para su 

desarrollo académico y profesional. 

En esta sección, se explorarán las principales teorías que han moldeado el 

campo de la IA. Se examinarán sus fundamentos, principios clave y aplicaciones, así 

como sus fortalezas y limitaciones. Al comprender estas teorías, se podrá obtener 

una visión más profunda de los avances actuales en IA y los desafíos que aún 

persisten en la búsqueda de una inteligencia artificial general.  



9 
 

Turing (1950) propuso una idea fundamental que aún influye en el campo de 

la IA: la máquina de Turing. Este es un dispositivo teórico que puede simular 

cualquier proceso de cómputo al leer y escribir en una cinta de datos infinita según 

un conjunto de reglas predefinidas. Basándose en esta conceptualización, Turing 

exploró la posibilidad de que las máquinas pudieran eventualmente imitar el 

pensamiento humano. Turing introdujo el concepto del "juego de la imitación", que 

más tarde sería conocido como el Test de Turing. Este test evalúa si una máquina 

puede exhibir un comportamiento inteligente indistinguible del de un humano, 

argumentando que, si una máquina podía engañar a un humano haciéndole pensar 

que está conversando con otro humano, entonces podría considerarse que esa 

máquina "piensa". Turing también reflexionó sobre las futuras implicaciones de las 

computadoras, prefigurando debates sobre la ética de la IA, la consciencia de las 

máquinas y los posibles riesgos de la inteligencia artificial avanzada. 

La Teoría de la Mente como Sistema de Símbolos de Newell y Simón (1972) 

concibe la mente humana como un sistema de procesamiento de información que 

opera mediante la manipulación de símbolos abstractos, similar al funcionamiento de 

una computadora. Según Newell y Simón, la cognición humana se basa en la 

resolución de problemas a través de la búsqueda en un espacio de problemas 

utilizando operadores lógicos. El objetivo de esta teoría es desarrollar sistemas 

artificiales capaces de emular el razonamiento y la toma de decisiones humanas. En 

este enfoque, el conocimiento se representa como símbolos abstractos, y las reglas 

lógicas definen las operaciones que se pueden realizar sobre ellos. Los programas 

de IA simbólica procesan estos símbolos siguiendo reglas predefinidas, imitando el 

razonamiento humano. Se ha demostrado la capacidad de la IA para resolver 

problemas matemáticos complejos utilizando manipulaciones simbólicas. 

Por lo tanto, la Teoría de la Mente como Sistema de Símbolos de Newell y 

Simón (1972), establecieron una analogía entre el funcionamiento de la mente 

humana y el de una computadora, planteando la hipótesis del espacio de problemas, 

según la cual los seres humanos abordan la resolución de problemas mediante la 

exploración sistemática de diferentes alternativas y estados. Asimismo, los 

experimentos de simulación computacional desarrollados por los autores 

demostraron que los sistemas informáticos podían emular ciertos aspectos del 

razonamiento y la toma de decisiones humanos, lo que respaldaba su teoría, 

apoyándose en estudios detallados de la actividad cognitiva humana, que les 
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permitieron identificar patrones y estrategias compatibles con la idea de la mente 

como un sistema de procesamiento de información basado en símbolos. 

Según Newell y Simón (1972), la IA se define como el campo dedicado a la 

construcción de sistemas artificiales que puedan emular y mejorar las capacidades 

cognitivas y de resolución de problemas de los seres humanos. Desde su 

perspectiva, la inteligencia artificial busca desarrollar programas y arquitecturas de 

software que puedan representar y manipular el conocimiento de manera simbólica, 

siguiendo estrategias y reglas análogas a las utilizadas por las personas. Más allá de 

la simple imitación de la inteligencia humana, esta debe aspirar a superar las 

capacidades cognitivas de los seres humanos en dominios específicos, mediante la 

creación de sistemas expertos y agentes inteligentes que puedan abordar problemas 

complejos de manera más eficiente y efectiva (Castrillón et al, 2020). 

Asimismo, la IA es un campo multidisciplinario que busca creación de equipos 

capaces de poder efectuar actividades que demandan de la inteligencia humana, 

como el aprendizaje, la percepción y el razonamiento (Porcelli, 2020). La IA se enfoca 

en entender y replicar la cognición humana, diseñar agentes que actúen de manera 

exitosa en su entorno, y explorar el potencial de superar las capacidades humanas, 

vislumbrándose como una herramienta para ampliar la inteligencia humana, un 

puente hacia la comprensión de la mente y un factor transformador con implicaciones 

a largo plazo para la existencia humana (Márquez, 2020). 

En el contexto de la Teoría de la Mente como Sistema de Símbolos, las 

herramientas de IA se refieren a los sistemas expertos, la lógica formal y la 

programación simbólica, las cuales permiten la representación y manipulación de 

información de manera similar a como lo hace la mente humana (Leija et al., 2020). 

Los sistemas expertos almacenan y procesan conocimiento experto en dominios 

específicos, emulando el razonamiento y la toma de decisiones de expertos 

humanos. Por su parte, la lógica es la capacidad de representar y manipular 

información de manera simbólica, siendo estos elementos esenciales para replicar 

los procesos cognitivos humanos, como la resolución de problemas y el 

razonamiento. 

Al respecto, las herramientas de IA se precisan como sistemas, aplicaciones 

o tecnologías que utilizan técnicas de IA para ejecutar labores que normalmente 

requerirían la inteligencia humana, estas herramientas pueden variar desde software 

específico hasta algoritmos y plataformas completas, estas no solo se definen en 
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términos de sus capacidades técnicas sino también en cómo amplían, complementan 

o imitan las capacidades cognitivas humanas (Erazo y Muñoz, 2023). Así, las 

herramientas de IA se consideran extensores del intelecto humano, capaces de 

realizar tareas desde simples cálculos hasta complejas tomas de decisiones y 

procesamientos perceptuales (Curioso et al., 2020). 

Según la Teoría de la Mente como Sistema de Símbolos, la infraestructura 

tecnológica en la IA se basa en un conjunto de computadoras de alta capacidad, 

bases de datos estructuradas y lenguajes de programación simbólicos que permitan 

la representación y manipulación de información de manera análoga al 

funcionamiento de la mente humana (Leija et al., 2020). Se resalta la importancia de 

los sistemas informáticos de alto rendimiento para el procesamiento de información y 

la emulación del razonamiento humano, esenciales para el avance de la IA, las bases 

de datos almacenan y estructuran el conocimiento para su manipulación simbólica 

eficiente. Además, los lenguajes de programación simbólicos son fundamentales para 

la representación y procesamiento de símbolos abstractos (López y Contreras, 2022). 

Por ello, la infraestructura tecnológica se define en términos de sus 

componentes, funcionalidades y su papel en el soporte de las operaciones y servicios 

de una organización, esta abarca las bases físicas y virtuales necesarias para el 

funcionamiento, la gestión y el despliegue de sistemas tecnológicos y de información. 

la infraestructura tecnológica es un conjunto integrado de componentes de hardware, 

software, redes y datos que soportan el funcionamiento y la gestión de los servicios 

tecnológicos de una organización, todo dentro de un marco de seguridad robusto 

(Segovia y Said, 2021). 

Además, el desarrollo tecnológico en la inteligencia artificial según la Teoría 

de la Mente como Sistema de Símbolos como un progreso enfocado en mejorar la 

capacidad de procesamiento de datos, la representación del conocimiento y los 

métodos de razonamiento lógico, con el objetivo de crear sistemas que puedan 

emular y superar las habilidades cognitivas humanas. Se enfoca principalmente en 

los siguientes aspectos, avances en el procesamiento de datos, mejora en la 

representación del conocimiento y los avances en el razonamiento lógico. Estos 

aspectos han sido otro foco importante para lograr sistemas capaces de emular y 

superar las habilidades cognitivas de los seres humanos (Delgado, 2023). 

En ese sentido, desarrollo tecnológico abarca desde la innovación en 

ingeniería hasta las implicaciones sociales de las nuevas tecnologías, este avanza a 
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través de la innovación disruptiva, la difusión social, el impacto económico y 

estructural, la interacción con regulaciones y ética, y la sostenibilidad ambiental 

(Villalobos, 2020). Estos conceptos resaltan que el desarrollo tecnológico es un 

proceso complejo que no solo implica la creación de nuevas soluciones, sino también 

su integración en la sociedad, su influencia en la economía y la estructura social, la 

necesidad de un marco regulatorio y ético adecuado, y la importancia de considerar 

el impacto ambiental para un futuro sostenible (Barrios et al., 2021). 

La teoría del capital humano de Becker (1975), sostiene que la educación y 

la formación son inversiones en capital humano, al igual que la inversión en 

maquinaria o tecnología en una empresa. Según esta teoría, el rendimiento 

académico y el éxito laboral están directamente asociados con la cantidad y calidad 

de la educación recibida, argumentando que cuanto más educada esté una 

persona, más productiva será en el mercado laboral y, por lo tanto, tendrá mayores 

ingresos y mejores oportunidades de empleo. Además, la Teoría del Capital Humano 

postula que la educación aumenta las habilidades y conocimientos de los individuos, 

lo que les permite adaptarse a los cambios en el mercado laboral y contribuir al 

crecimiento económico. Becker también enfatiza que las decisiones educativas 

están influenciadas por consideraciones económicas, como el costo de oportunidad 

de dedicar tiempo y recursos a la educación en lugar de trabajar. 

Para la determinación de las dimensiones de la variable IA, nos apoyaremos 

en el enfoque teórico propuesto por Woolf et al. (2013), el cual se basa en la IA 

educativa, centrándose en la integración de sistemas de tutoría inteligente (ITS) 

para individualizar la enseñanza y el aprendizaje. Estos sistemas utilizan algoritmos 

avanzados y técnicas de IA para adecuar el contenido y las estrategias de 

enseñanza a los requerimientos individuales de los educandos, propiciando un 

aprendizaje más eficiente y efectivo. 

En la investigación realizada por Woolf et al. (2013), se delinean las 

dimensiones, las cuales abarcan la personalización del aprendizaje, la interacción 

humano-computadora, la evaluación y retroalimentación, y el engagement del 

estudiante. 

La personalización del aprendizaje hace referencia a la adecuación de los 

contenidos y métodos de enseñanza a los requerimientos y características 

individuales de cada estudiante, considerando su progreso y estilo de aprendizaje. 
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Respecto de esta dimensión, valoramos el aporte de los siguientes autores que lo 

respaldan, tales como:  

Bloom, famoso por su Taxonomía, contribuyó en el proceso de proporcionar 

una instrucción individualizada. Según Bloom et al. (1956), su taxonomía jerárquica 

de objetivos educativos permite a los educadores ofrecer a los alumnos una 

instrucción individualizada y estrategias de evaluación adaptadas a sus 

necesidades específicas. Esta taxonomía, que abarca desde el simple recuerdo de 

hechos hasta la generación de conceptos novedosos, sirve de marco para el 

desarrollo de experiencias de aprendizaje personalizadas y adaptadas al nivel 

cognitivo de cada alumno. 

Mediante la aplicación de una línea de razonamiento similar, la teoría de las 

Inteligencias Múltiples de Gardner supuso un cambio revolucionario en el concepto 

de inteligencia. Gardner (1983) afirmaba que la inteligencia no es un talento singular, 

sino que existen varias formas de experimentar la inteligencia. El aprendizaje debe 

diseñarse para aprovechar los talentos únicos de los estudiantes, y esta perspectiva 

ha tenido un gran impacto en la personalización del aprendizaje porque reconoce 

que los estudiantes pueden tener puntos fuertes en diferentes áreas y que el 

aprendizaje debe adaptarse para aprovechar estos puntos fuertes. 

Tomlinson es una pionera en el tema de la diferenciación en el aula, de la 

que ha sido pionera al avanzar en la aplicación práctica de estos conceptos. 

Tomlinson (1999) sostiene que la enseñanza debe adaptarse para dar cabida a las 

variaciones en la disposición, el interés y el perfil de aprendizaje de los alumnos. Su 

método ofrece estrategias tangibles que los profesores pueden utilizar para 

personalizar el contenido, el proceso y el resultado del aprendizaje, lo que les 

permite proporcionar a los alumnos una experiencia educativa más eficaz y 

adaptada a sus propias necesidades. 

Uno de los aportes más significativos de David Rose al campo del diseño 

educativo es el establecimiento de un Diseño Universal para el Aprendizaje (DUA). 

Rose et al. (2002) proporcionan un marco que pretende reducir las barreras al 

aprendizaje proporcionando numerosos medios de representación, acción, 

expresión e interacción. Este marco fue el resultado de su investigación conjunta. 

Este método no sólo facilita la personalización del aprendizaje, sino que también 

fomenta la inclusión al tener en cuenta la diversidad de los alumnos desde el 

principio del proceso de diseño instruccional. 
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A través de su investigación sobre el aprendizaje visible, Hattie ha realizado 

aportaciones sustanciales desde la perspectiva de la investigación basada en 

pruebas. Hattie (2009) ha identificado y categorizado una serie de elementos 

diferentes que alteran el rendimiento académico en estudiantes. Gracias a su 

trabajo, que proporciona una base empírica para la toma de decisiones en el 

proceso de personalización del aprendizaje, los educadores pueden priorizar las 

tácticas y los enfoques que más influyen en el aprendizaje individual. 

Por último, Mitra ha investigado las formas en que la tecnología puede 

capacitar a los individuos para aprender de forma individualizada e independiente. 

Con el uso de su experimento "Agujero en la pared" y la idea de Entornos de 

aprendizaje autoorganizados, Mitra (2003) ha demostrado cómo los estudiantes son 

capaces de hacerse cargo de su propia educación cuando se les da acceso a 

diversos recursos tecnológicos. Como resultado de su trabajo, sale a la luz la 

importancia de desarrollar entornos que fomenten la autoexploración y la curiosidad. 

Estos son componentes esenciales para personalizar el aprendizaje en esta era de 

tecnología digital. 

La interacción humano-computadora se centra en el diseño y uso de 

interfaces intuitivas y efectivas que faciliten la interacción del estudiante con la 

tecnología y enriquezcan su experiencia de aprendizaje.  

A través de su enfoque de diseño centrado en el usuario, Don Norman abogó 

por una forma más fácil e intuitiva para que las personas se conecten con la 

tecnología. Su argumento era que los requisitos, capacidades y límites de los 

usuarios debían tenerse en cuenta a la hora de diseñar productos y sistemas 

informáticos cotidianos (Norman, 2013). Por ello, abogó por el concepto de que la 

tecnología debería ser capaz de adaptarse a los seres humanos y no al revés, lo 

que facilitaría la interacción y mejoraría la experiencia general del usuario. 

De acuerdo con esta idea, Brenda Laurel investigó la conexión entre 

humanos y ordenadores desde el punto de vista del teatro y la narrativa. Defendía 

que las interfaces de usuario debían desarrollarse como experiencias inmersivas, 

en las que los usuarios pudieran participar activamente y sentirse parte del cuento 

(Laurel, 1993). Esta perspectiva no sólo sentó las bases para el desarrollo de la 

realidad virtual y otras tecnologías inmersivas, sino que también abrió nuevas 

posibilidades para el diseño de sistemas interactivos que fueran más allá de las 

capacidades meramente utilitarias. 
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Comprender cómo los individuos procesan la información y llevan a cabo 

actividades al interactuar con sistemas informáticos fue el principal objetivo de 

Stuart Card, que adoptó un enfoque cognitivo para investigar el tema. Sus colegas 

y él colaboraron en el desarrollo del modelo GOMS (Goals, Operators, Methods, 

Selection Rules), que es una herramienta para estudiar y predecir el rendimiento 

humano en actividades informáticas (Card et al., 1983). Gracias a este enfoque, los 

diseñadores de interfaces pudieron comprender mejor cómo interactúan las 

personas con los sistemas, lo que les permitió desarrollar interfaces más eficaces y 

fáciles de usar. 

Ben Shneiderman fue quien propuso un enfoque realista del diseño de 

interfaces de usuario basado en principios y directrices claros. Proporcionando a los 

diseñadores principios precisos para la creación de interfaces que fueran a la vez 

eficaces y fáciles de usar, sus "8 reglas de oro para el diseño de interfaces" 

(Shneiderman, 2017), convirtiéndose en una referencia esencial para los 

diseñadores durante este periodo de tiempo. Con la ayuda de este enfoque 

pragmático, el diseño de interfaces se hizo más accesible para el público en general, 

y la calidad de la interacción persona-ordenador mejoró en una amplia variedad de 

aplicaciones. 

Por último, Jakob Nielsen, que hasta entonces se había centrado en la 

usabilidad, pasó a centrar su atención en la evaluación y mejora de la calidad de la 

interacción persona-ordenador en contextos web. Las metodologías de evaluación 

heurística y los conceptos de diseño de interfaces que desarrolló Nielsen (1994) se 

convirtieron en herramientas cruciales para los diseñadores web, permitiéndoles 

desarrollar sitios web más sencillos de navegar y accesibles para una gran variedad 

de usuarios. Este énfasis en la usabilidad ayudó a mejorar la calidad general de la 

experiencia del usuario en la World Wide Web y permitió que Internet fuera más 

accesible para personas de todos los orígenes. 

La evaluación y retroalimentación implican el monitoreo constante del 

desempeño del estudiante y la provisión de retroalimentación oportuna y relevante 

que le permita identificar sus fortalezas y debilidades, así como mejorar su 

rendimiento.  

Ramos et al. (2024) exploran las posibilidades que ofrece la IA en la 

transformación de la evaluación educativa. Desde su enfoque, la IA permite 

personalizar la retroalimentación, adaptando el contenido y el nivel de detalle a las 
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necesidades individuales de cada estudiante. Además, destacan la capacidad de la 

IA para generar evaluaciones dinámicas, ajustándose en tiempo real al desempeño 

del estudiante y proporcionando una evaluación más precisa y completa. 

En línea con lo anterior, Robbins y Judge (2009) sientan las bases teóricas 

para comprender la importancia de evaluar el desempeño y la retroalimentación en 

el ámbito laboral. Aunque su trabajo no se centra específicamente en la IA, sus 

conceptos sobre la importancia de la retroalimentación constructiva y la necesidad 

de evaluar el desempeño de manera objetiva y justa son fundamentales para 

entender cómo la IA puede mejorar estos procesos en el contexto educativo. 

Por su parte, Ossa y Willatt (2023) profundizan en el uso de la IA generativa 

para proporcionar retroalimentación en la escritura académica. Su investigación 

demuestra cómo la IA puede analizar textos, identificar errores y áreas de mejora, y 

generar retroalimentación personalizada de manera rápida y eficiente. Esto permite 

a los docentes ahorrar tiempo y recursos, al tiempo que los estudiantes reciben 

retroalimentación inmediata y relevante para mejorar su escritura. 

En este sentido, los trabajos previos de Nedjat y Cooke (2021) y Svanes y 

Andersson (2023) sentaron las bases para el estudio de Ossa y Willatt (2023); sus 

investigaciones exploraron las posibilidades de la IA en la retroalimentación 

académica, demostrando su potencial para mejorar la calidad de la enseñanza y el 

aprendizaje. 

Ampliando esta línea de investigación, Baker ha profundizado en el desarrollo 

de sistemas de tutoría inteligente y en la detección del compromiso del estudiante 

mediante IA. Baker argumenta que la IA puede analizar patrones de 

comportamiento de los estudiantes para identificar cuándo están comprometidos, 

confundidos o desconectados del aprendizaje. Esta información permite una 

evaluación más precisa y una retroalimentación más oportuna, ayudando a los 

educadores a intervenir de manera efectiva cuando los estudiantes lo necesitan 

(Baker e Inventado, 2014). 

Por otro lado, Xiangen Hu ha contribuido significativamente al desarrollo de 

sistemas de tutoría inteligente que utilizan procesamiento del lenguaje natural. Hu 

argumenta que la IA puede evaluar las respuestas textuales de los estudiantes para 

evaluar su comprensión y proporcionar retroalimentación detallada. Este enfoque 

permite una evaluación más matizada de las habilidades lingüísticas y conceptuales 
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de los estudiantes, ofreciendo retroalimentación sobre aspectos como la coherencia 

del razonamiento y la precisión del uso del lenguaje (Hu et al., 2017). 

Finalmente, el engagement del estudiante, se refiere a las estrategias y 

recursos utilizados para mantener la motivación, el interés y la participación 

dinámica del estudiante a lo largo del proceso de aprendizaje. 

Fredricks et al. (2004) establecieron un hito en la comprensión del 

engagement del estudiante al proponer un modelo multidimensional que abarca 

dimensiones conductuales, emocionales y cognitivas. Este enfoque holístico 

permite identificar y abordar los diversos factores que influyen en el compromiso del 

estudiante con su aprendizaje, facilitando el diseño de intervenciones más efectivas 

y personalizadas. 

Además, Appleton et al. (2008) resaltaron la importancia del engagement 

como predictor del éxito académico y subrayando la necesidad de fomentar un 

ambiente escolar que promueva el compromiso activo de los estudiantes. 

Por otro lado, Finn (1989) sentó las bases para el estudio del engagement al 

definirlo como la conexión psicológica del estudiante con la escuela y el aprendizaje. 

Esta conceptualización pionera permitió comprender el engagement como un factor 

clave para prevenir la deserción escolar, mejorando el rendimiento académico, 

abriendo nuevas líneas de investigación y desarrollo de estrategias de intervención. 

Jimerson et al. (2003) enriquecieron esta comprensión al investigar la 

relación entre el engagement y el comportamiento del estudiante. Sus hallazgos 

revelaron que los estudiantes más comprometidos presentan menos problemas de 

conducta y mayor bienestar emocional, destacando el impacto positivo del 

engagement en el desarrollo integral del estudiante. 

Schaufeli y Bakker (2004) aportaron una herramienta fundamental para la 

medición del engagement al desarrollar la Utrecht Work Engagement Scale 

(UWES). Esta escala, adaptada y validada para el contexto educativo, ha permitido 

evaluar de manera precisa el nivel de engagement de los estudiantes, facilitando la 

investigación y el desarrollo de intervenciones asentadas en evidencia. 

Finalmente, Skinner y Belmont (1993) enriquecieron la comprensión del 

engagement al proponer la teoría del aprendizaje autodeterminado, que destaca la 

importancia de la motivación intrínseca y la autonomía para el engagement del 

estudiante, ofreciendo un marco teórico sólido para el diseño de estrategias 

educativas que promuevan el compromiso activo y el disfrute del aprendizaje. 
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En conjunto, estas dimensiones permiten adoptar un enfoque pedagógico 

basado en el estudiante, en el cual la tecnología desempeña un papel crucial como 

facilitador del aprendizaje personalizado y adaptativo (Woolf et al., 2013). 

Con respecto a la segunda variable de estudios, la percepción sobre el 

rendimiento académico ha sido una inquietud primordial en el ámbito educativo, ya 

que no sólo indica los logros de cada alumno, sino también la eficacia de las 

instituciones educativas en su conjunto. Es crucial examinar las ideas actuales 

sobre el aprendizaje para comprender y mejorar estos rendimientos. Bandura (1986) 

afirmó que la autoeficacia es un factor fundamental tanto para la motivación como 

para el rendimiento académico. Esto implica que los estudiantes que creen 

firmemente en sus propias capacidades son más propensos a alcanzar el éxito.  

Jiménez (2000) conceptualiza el rendimiento académico como el grado de 

conocimientos que muestra un discente en una determinada materia o área, a 

comparación de su edad y grado académico", haciendo hincapié en la evaluación 

cuantitativa y el uso de calificaciones como indicador principal. Sin embargo, este 

enfoque no considera la multifactorialidad del rendimiento académico, donde 

factores socioeconómicos, programas de estudio y metodologías de enseñanza 

también juegan un papel crucial. En este sentido, la inteligencia artificial (IA) puede 

mejorar este enfoque al proporcionar herramientas de evaluación más precisas y 

personalizadas, como el análisis de datos para identificar patrones y predecir áreas 

de mejora. 

Por otro lado, Rodríguez et al. (2004) adoptan una perspectiva más amplia, 

considerando el rendimiento académico no solo como el éxito en la culminación de 

la educación formal, sino también el retraso o abandono de esta. Además, 

diferencian entre rendimiento académico inmediato (notas) y mediato (logros 

personales y profesionales) (Covadonga, 2001). Coincidiendo con Latiesa (1992) en 

la evaluación del rendimiento en relación al éxito, retraso, abandono y las 

calificaciones. En este contexto, la IA puede ser útil al ofrecer sistemas de 

seguimiento y alerta temprana para identificar escolares en riesgo de abandono, así 

como recursos educativos personalizados para mejorar la retención y el éxito 

académico. 

Asimismo, García (2015) relaciona el rendimiento académico directamente 

con los resultados de aprendizaje, reflejados en las calificaciones, pero advierte 

sobre los sesgos y la influencia de múltiples factores. De manera similar, Tejedor 
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(2003) citado en Grasso (2020) indica que los estudiantes universitarios con mejor 

rendimiento suelen tener un buen historial académico previo, estar en los primeros 

semestres y asistir regularmente a clase. En consecuencia, la IA puede mitigar los 

sesgos al ofrecer evaluaciones más objetivas y consistentes, utilizando algoritmos 

de aprendizaje automático para analizar el desempeño y proporcionar 

retroalimentación detallada. 

Finalmente, Montero et al. (2007) definen el rendimiento académico como un 

valor atribuido frente a los resultados alcanzados en cuanto a aprendizajes, a 

comparación del nivel esperado en sus pares, considerándolo un indicador de la 

calidad en la enseñanza. Este enfoque, al igual que el de Rodríguez et al. (2004), 

reconoce la complejidad y multidimensionalidad del rendimiento académico. 

Además, destaca el esfuerzo y la capacidad de trabajo del estudiante como factores 

determinantes (Grasso, 2020). En este contexto, la IA puede contribuir al análisis 

detallado de los datos de rendimiento para evaluar y mejorar la calidad de la 

enseñanza, identificando prácticas pedagógicas efectivas y áreas de mejora. 

Por otro lado, la teoría constructivista del aprendizaje de Piaget (1970) 

destaca la importancia del compromiso activo del alumno con el entorno para el 

crecimiento cognitivo, que es esencial para la adquisición de conocimientos y 

habilidades. Vygotsky (1978) se suma a este punto de vista destacando el impacto 

del entorno social y cultural en el aprendizaje, sugiriendo que el crecimiento 

intelectual está estrechamente ligado a la interacción social. Comprender la 

aplicación de estas teorías en entornos educativos específicos puede servir de base 

sólida para diseñar intervenciones pedagógicas eficaces que mejoren el rendimiento 

académico. 

Así mismo, el concepto aprendizaje ha pasado por sustanciales cambios a lo 

largo del tiempo, moldeado por diversas influencias sociales, culturales y 

tecnológicas. El día de hoy, se reconoce ampliamente la necesidad de investigar y 

comprender las diversas teorías establecidas sobre el aprendizaje con el fin de 

modificar los métodos educativos para satisfacer las exigencias del siglo XXI. Las 

teorías del aprendizaje, como el constructivismo de Piaget y Vygotsky, el 

conductismo de Skinner y el aprendizaje social de Bandura, ofrecen marcos 

fundamentales que permiten a los educadores crear procedimientos de instrucción 

eficaces (Piaget, 1964; Skinner, 1993; Bandura, 1977; Vygotsky, 1978). Los 

estudios actuales en neurociencia y psicología cognitiva subrayan la necesidad de 
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comprender cómo perciben, recuerdan y utilizan la información los alumnos, 

haciendo hincapié en la necesidad de métodos de instrucción individualizados y 

basados en pruebas (Araya y Espinoza, 2020). Por lo tanto, es imperativo llevar a 

cabo un examen exhaustivo de estas ideas y de su aplicación práctica para mejorar 

los resultados educativos y promover un aprendizaje significativo y duradero por 

parte de los alumnos. 

A continuación, se explorará la teoría del aprendizaje significativo, un enfoque 

pedagógico que ha demostrado ser crucial en la adquisición y retención de 

conocimientos. Este concepto, propuesto por David Ausubel, sugiere que el 

aprendizaje óptimo ocurre cuando la información nueva es integrada de forma 

coherente y no arbitraria con los conocimientos previos del individuo. 

La relevancia de esta teoría en el ámbito de la IA es innegable, ya que ofrece 

un marco teórico para el diseño de sistemas de aprendizaje automático más 

efectivos y personalizados. Al comprender los mecanismos que subyacen al 

aprendizaje humano, se pueden desarrollar algoritmos que repliquen estos 

procesos, permitiendo a las máquinas adquirir conocimientos de manera más 

profunda y contextualizada. 

La teoría del aprendizaje significativo de Ausubel (1968) postula que el 

proceso de aprendizaje logra ser más efectivo cuando los conocimientos nuevos 

logran asociarse con la estructura cognitiva que ya existe en el estudiante. 

Resaltando que, cuando los estudiantes pueden relacionar los nuevos conceptos 

con lo que ya saben, el aprendizaje se vuelve más significativo y duradero. Esto 

tiene implicaciones directas para el rendimiento académico, ya que el aprendizaje 

significativo promueve una retención más efectiva de la información y una mejor 

capacidad para aplicarla en diferentes contextos. Los estudiantes que logran un 

aprendizaje significativo suelen tener un desempeño más sólido en evaluaciones y 

tareas académicas, ya que son capaces de comprender y resolver problemas de 

manera más efectiva. Además, destaca la importancia de la actitud del estudiante 

hacia el aprendizaje, ya que la motivación y el interés influyen en la capacidad de 

establecer conexiones significativas entre los nuevos y los conocimientos previos. 

Este enfoque destaca la construcción activa del conocimiento, la 

organización lógica de la información y la importancia de la motivación para captar 

el interés del estudiante en el proceso de aprendizaje. Al facilitar la comprensión 
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profunda y la conexión con el conocimiento previo, se promueve un aprendizaje más 

duradero y significativo, mejorando el rendimiento académico de los estudiantes. 

Asimismo, el rendimiento académico abarca una variedad de dimensiones 

que van más allá de las calificaciones y resultados de exámenes. Incluye la 

competencia en habilidades y conocimientos esenciales, la participación dinámica 

y el compromiso con el proceso educativo, el desarrollo integral que engloba 

aspectos socioemocionales y éticos, y el éxito en la transición hacia etapas 

educativas y laborales posteriores (Casados et al., 2020). Este enfoque holístico 

refleja una comprensión del rendimiento académico como un indicador multifacético 

del crecimiento y la preparación de los discentes para el futuro (Castrillón et al., 

2020). 

En el contexto de esta teoría, el aprendizaje se reseña al proceso en el cual 

los individuos adquieren y organizan el conocimiento, lo que implica la asimilación y 

la integración de nuevos conceptos y significados en la estructura cognitiva 

existente del individuo. Ausubel enfatiza la importancia de que este proceso sea 

significativo, es decir, que los nuevos conocimientos sean relevantes y claros para 

el estudiante, y se relacionen activa y coherentemente con su conocimiento previo, 

además, se distingue entre el aprendizaje memorístico, que implica la simple 

repetición y almacenamiento de información, y el aprendizaje significativo, que 

implica la comprensión profunda y la integración de los nuevos conocimientos con 

la estructura cognitiva existente (Bermúdez, 2021). 

Al respecto, el aprendizaje es un proceso multifacético que implica la 

adquisición de conocimientos y habilidades, cambios en el comportamiento, la 

construcción activa de significado, la interacción social y la mejora en la resolución 

de problemas (Baque, 2021). Este proceso se da a través de la educación formal, la 

experiencia cotidiana y la participación en comunidades de aprendizaje, donde los 

individuos no solo absorben información, sino que también la transforman en 

conocimiento aplicable, desarrollan competencias y modifican su comportamiento y 

comprensión del mundo de manera significativa y duradera (Aguilar, 2020). 

Por su parte, Martínez et al. (2020) definen el rendimiento académico como 

la frecuencia con la que un estudiante alcanza ciertos estándares educativos. Esta 

definición cuantitativa enfatiza la necesidad de criterios claros y consistentes para 

evaluar el desempeño, proponiendo un enfoque estructurado que facilita la 
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identificación de áreas de mejora y la implementación de estrategias específicas 

para el éxito académico. 

Los enfoques de Forteza (1975) conceptualizan el rendimiento académico 

como un producto del esfuerzo educativo. Para estos autores, el rendimiento no solo 

es un resultado medible, sino también un indicador del proceso educativo en su 

totalidad, sugiriendo que tanto los métodos de enseñanza como el entorno de 

aprendizaje deben ser cuidadosamente diseñados para maximizar el éxito 

estudiantil. 

En otro estudio, Soledispa et al. (2020) abordan la motivación como un 

componente esencial del rendimiento académico. Según estos autores, la 

motivación orientada hacia el logro académico efectivo es esencial para que los 

discentes adquieran el desarrollo de su máximo potencial. Este enfoque destaca la 

necesidad de estrategias motivacionales en el diseño curricular y en la gestión del 

aula (Cabell et al., 2021). 

Palacios y Andrade (2007) analiza el concepto de desempeño académico en 

relación con las conductas de riesgo en adolescentes. Este autor discute cómo 

ciertos comportamientos pueden influir negativamente en el rendimiento académico, 

proponiendo intervenciones que aborden tanto los aspectos educativos como los 

personales para mejorar los resultados estudiantiles. 

Según la teoría del aprendizaje significativo, el desempeño académico se 

refiere a la capacidad de los estudiantes para aplicar efectivamente los 

conocimientos adquiridos en el ámbito educativo. Desde la perspectiva de Ausubel, 

el desempeño académico estaría estrechamente relacionado con la comprensión 

profunda de los conceptos, la capacidad para relacionar estos conceptos de manera 

significativa con el conocimiento previo y la habilidad para aplicarlos en diversas 

situaciones (Cajas et al., 2020). 

Por ello, el desempeño académico se entiende como un concepto 

multifacético que incluye el logro de metas educativas, la competencia en 

habilidades y conocimientos, la participación y compromiso en el proceso educativo, 

el desarrollo integral del estudiante y el éxito en la transición a etapas educativas y 

laborales posteriores (Andrés et al., 2020). Por ello se reconoce que el desempeño 

académico va más allá de las calificaciones, abarcando la capacidad de aplicar lo 

aprendido, la actitud hacia el aprendizaje y la adaptación a futuros desafíos 

profesionales y personales. 
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Por otro lado, el desarrollo de habilidades de pensamiento crítico en el 

rendimiento académico implica el poder analizar, valorar y sintetizar información de 

modo reflexivo y creativo, estando estrechamente relacionadas con la capacidad de 

los estudiantes para comprender la información de manera profunda y aplicarla en 

diversas situaciones. Esto incluye la capacidad de formular preguntas significativas, 

evaluar argumentos y evidencias, identificar patrones y conexiones, y generar 

soluciones creativas a problemas complejos (Cangalaya, 2020). 

En ese sentido, su desarrollo implica generar y cuestionar preguntas 

significativas; ejercer metacognición para controlar el propio pensamiento; resolver 

problemas complejos de forma creativa; y aplicarse como una habilidad transversal 

en distintos contextos (Canese, 2020). Es esencial para el aprendizaje, la toma 

de decisiones y la participación social, enfatizando la importancia de un enfoque 

reflexivo y sistemático en la comprensión y el razonamiento (Castillo y Parra, 2021). 

Dewey (1910) es uno de los pioneros en la conceptualización del 

pensamiento crítico. Desde su perspectiva, la educación debe avanzar más allá de 

la simple transmisión de información y centrarse en fomentar la reflexión y el 

pensamiento independiente en los estudiantes. Dewey argumentó que el 

pensamiento crítico es fundamental para una democracia efectiva, ya que permite 

a los individuos analizar y evaluar información de manera autónoma, promoviendo 

la participación ciudadana y la toma de decisiones informadas. 

El aporte teórico de Dewey (1910) es fundamental en la historia del 

pensamiento crítico, ya que su enfoque en la reflexión y el aprendizaje activo 

continúa siendo relevante en la educación moderna. Su insistencia en la importancia 

del pensamiento independiente y la evaluación crítica de la información como pilares 

de una democracia funcional establece un marco para educadores que buscan 

fomentar ciudadanos informados y participativos. 

Por otro lado, Freire (1970) destacó la importancia del pensamiento crítico 

como herramienta para la liberación y el empoderamiento. Creía firmemente que la 

educación debía capacitar a los individuos para cuestionar y desafiar las estructuras 

opresivas de la sociedad. A través de su método pedagógico basado en el diálogo 

y la problematización, Freire promovía el desarrollo de una conciencia crítica que 

permitiera a los estudiantes reflexionar sobre su realidad y actuar para 

transformarla. 



24 
 

En este caso, Freire aporta un enfoque transformador al pensamiento crítico, 

enfatizando su papel en la lucha contra la opresión y en la emancipación social. Su 

teoría resalta la necesidad de una educación que no solo transfiera conocimientos, 

sino que también capacite a los individuos para cuestionar y cambiar las estructuras 

sociales injustas, lo cual es crucial para la educación en contextos de desigualdad. 

En una línea similar, Perkins ha contribuido significativamente al campo del 

pensamiento crítico mediante su trabajo en la enseñanza del pensamiento. Sostiene 

que el pensamiento crítico puede ser enseñado y aprendido a través de estrategias 

específicas que promuevan el análisis, la síntesis y la evaluación de información. 

Su enfoque se centra en crear ambientes de aprendizaje que faciliten el desarrollo 

de habilidades de pensamiento complejo, preparando a los estudiantes para 

enfrentar problemas de manera efectiva (Perkins, 1995). 

Como podemos apreciar, Perkins se centra en la aplicabilidad del 

pensamiento crítico en la educación práctica. Su investigación y propuestas sobre 

cómo enseñar estas habilidades ofrecen a los profesores herramientas concretas 

para mejorar el pensamiento complejo de los alumnos, demostrando que estas 

habilidades no solo pueden ser desarrolladas, sino que son esenciales para la 

resolución efectiva de problemas en diversas disciplinas. 

De Bono (1991), conocido por su concepto de "pensamiento lateral", ha 

complementado el pensamiento crítico tradicional con técnicas que estimulan la 

creatividad y la innovación. Argumenta que el pensamiento crítico debe ir 

acompañado de habilidades para pensar de manera creativa y resolver problemas 

de manera innovadora, ampliando así el espectro de soluciones posibles y 

promoviendo una actitud más flexible y adaptable ante los desafíos. 

El pensamiento lateral de De Bono (1991) amplía la comprensión del 

pensamiento crítico al integrar la creatividad en el proceso de resolución de 

problemas. Su teoría sugiere que combinar habilidades críticas con enfoques 

creativos no solo mejora la capacidad de análisis, sino que también fomenta 

soluciones innovadoras, lo cual es especialmente valioso en un mundo en constante 

cambio y complejo. 

Lipman (1988), defensor de la filosofía para niños, propuso que el diálogo 

filosófico en el aula es fundamental para desarrollar el pensamiento crítico desde 

una edad temprana. Creía que el pensamiento crítico es un proceso colaborativo y 

reflexivo que se desarrolla mejor en un entorno de discusión abierta. Su enfoque 
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enfatiza la importancia del diálogo como medio para fomentar habilidades de 

razonamiento y juicio crítico en los estudiantes. 

Su contribución al pensamiento crítico a través de la filosofía para niños 

destaca la importancia de iniciar el desarrollo de estas habilidades desde temprana 

edad. Su enfoque en el diálogo filosófico como herramienta pedagógica promueve 

un aprendizaje colaborativo y reflexivo, lo que no solo mejora el razonamiento 

crítico, sino que también fomenta la habilidad de los niños para participar en 

discusiones constructivas. 

Ennis (1985), conocido por su definición y enfoque sistemático del 

pensamiento crítico, lo describe como un proceso reflexivo y razonado dirigido a 

decidir en qué creer o qué hacer. Proporciona un marco claro para la enseñanza y 

evaluación del pensamiento crítico, destacando la importancia de habilidades 

específicas como la evaluación de argumentos y la identificación de supuestos. Su 

enfoque ha sido fundamental para estructurar programas educativos que integran 

el pensamiento crítico en el currículo. 

Como vemos aquí, el autor nos entrega una estructura clara y práctica para 

la enseñanza y evaluación del pensamiento crítico. Su definición sistemática y sus 

métodos para medir estas habilidades han sido ampliamente adoptados en 

programas educativos, proporcionando una base sólida para desarrollar y evaluar 

la capacidad de pensamiento crítico en los estudiantes de manera consistente y 

efectiva. 

Por otro lado, Paul (1990) ha conceptualizado el pensamiento crítico como 

un proceso de autodisciplina que incluye tanto habilidades cognitivas específicas 

como disposiciones críticas. Así mismo, destaca la importancia de desarrollar 

actitudes como la humildad intelectual y la perseverancia, además de habilidades 

analíticas. Su enfoque integral sugiere que el pensamiento crítico debe incluir una 

combinación de habilidades técnicas y disposiciones éticas para ser 

verdaderamente efectivo. 

Esta teoría enriquece el campo del pensamiento crítico al incorporar tanto 

habilidades técnicas como disposiciones éticas. Su insistencia en la autodisciplina 

y en la importancia de actitudes como la humildad intelectual y la perseverancia 

destaca la necesidad de un enfoque holístico en la educación crítica, que abarque 

tanto el conocimiento como el carácter. 
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Finalmente, Elder y Paul, (2002) han trabajado en estrecha colaboración para 

desarrollar un modelo de pensamiento crítico que incluye tanto habilidades como 

disposiciones. Enfatiza la importancia de instruir a los discentes a que aprendan a 

cuestionar sus propios pensamientos y a desarrollar una conciencia metacognitiva. 

Su enfoque subraya que la mejora continua de los procesos de pensamiento es 

esencial para el desarrollo de un pensamiento crítico robusto. 

Destacamos la interconexión entre habilidades críticas y disposiciones 

intelectuales. Su enfoque en la metacognición y en la autocrítica como componentes 

esenciales del pensamiento crítico proporciona una dimensión adicional al 

desarrollo de estas habilidades, destacando la importancia de la autoconciencia y 

la reflexión continua en la formación de pensadores críticos. 

Los autores antes mencionados, proporcionan una comprensión amplia y 

profunda del pensamiento crítico. Desde la perspectiva de Dewey (1910), el 

pensamiento crítico es un componente esencial de la educación democrática, ya 

que fomenta la reflexión independiente y la participación ciudadana. Esta visión 

destaca la necesidad de enseñar a los estudiantes no solo a recibir información 

pasivamente, sino a analizarla y evaluarla de manera crítica, lo cual es vital para la 

toma de decisiones informadas en una sociedad democrática. 

Actualmente, en el contexto socio cultural en la que se encuentran nuestros 

estudiantes en el nivel secundaria, destacamos la importancia de un pensamiento 

crítico robusto en la formación de estudiantes. La integración de estas perspectivas 

en la educación puede equipar a los estudiantes con las habilidades necesarias para 

analizar y evaluar información de manera crítica, cuestionar y desafiar estructuras 

injustas, resolver problemas de manera creativa y reflexiva, y participar activamente 

en una sociedad democrática. La implicancia de estos aportes en la formación de 

estudiantes es vasta, sugiriendo que una educación que fomente el pensamiento 

crítico no solo prepara a los estudiantes para el éxito académico, sino también para 

una participación informada y ética en la sociedad. 

Finalmente, La teoría del aprendizaje significativo de Ausubel se centra en 

cómo los estudiantes adquieren y retienen el conocimiento de manera significativa. 

Esta teoría proporciona un marco útil para comprender las dimensiones de 

aprendizaje, desempeño académico y pensamiento crítico, fundamentales en la 

investigación educativa y particularmente relevantes para la tesis que correlaciona 

inteligencia artificial y rendimiento académico. 
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Según Ausubel, el aprendizaje significativo surge cuando la información 

nueva se conecta con conceptos ya existentes en la estructura cognitiva del 

estudiante. Este proceso es facilitado por organizadores previos, que actúan como 

puentes entre lo nuevo y lo conocido (Ausubel, 1968). El aprendizaje significativo es 

profundo y duradero, en contraste con el aprendizaje memorístico, que es superficial 

y fácilmente olvidable. 

La implementación de la IA en el aula puede potenciar el aprendizaje 

significativo al proporcionar experiencias personalizadas y adaptativas que se 

ajustan a las necesidades individuales de los estudiantes. Estas tecnologías pueden 

presentar información de manera que resuene con el conocimiento previo de los 

estudiantes, fomentando así una comprensión más profunda y significativa (Mayer, 

2002). 

El desempeño académico se refiere al grado en que un estudiante ha 

alcanzado los objetivos de aprendizaje establecidos. Ausubel sostiene que el 

aprendizaje significativo mejora el desempeño académico, ya que los estudiantes 

que comprenden profundamente el material son más capaces de aplicarlo en 

diferentes contextos y de recordarlo a largo plazo (Ausubel, 1968). 

Al integrar la IA en la educación, se puede personalizar el ritmo y la dificultad 

del material de acuerdo con el progreso individual del estudiante, lo cual puede 

conducir a un mejor desempeño académico (Shute y Ventura, 2013). 

Ausubel argumenta que el aprendizaje significativo proporciona la base para 

el desarrollo del pensamiento crítico, ya que permite a los estudiantes construir un 

marco de conocimiento coherente y bien organizado (Ausubel, 1968). 

El uso de tecnologías avanzadas, como la IA, puede fomentar el pensamiento 

crítico al ofrecer entornos de aprendizaje interactivos y desafiantes que requieren 

que los estudiantes apliquen, analicen y evalúen información constantemente. 

Además, estas tecnologías pueden proporcionar retroalimentación instantánea y 

adaptativa, que es crucial para el desarrollo continuo de habilidades de pensamiento 

crítico (Baker e Inventado, 2014). 

Finalmente, en cuanto al planteamiento de la hipótesis general tenemos: La 

inteligencia artificial se relaciona a la percepción sobre el rendimiento académico 

en estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. Teniendo como 

hipótesis específicas: H1: La inteligencia artificial se relaciona a la percepción sobre 

el aprendizaje de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024; 
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H2: La inteligencia artificial se relaciona a la percepción sobre el desempeño 

académico de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024; H3: 

La inteligencia artificial se relaciona a la percepción sobre el pensamiento crítico de 

los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 
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II. METODOLOGÍA 

 

Esta investigación se clasifica como básica. Según Ramos (2023), la 

investigación básica tiene por propósito la indagación de nuevos conocimientos sin 

un fin práctico, específico e inmediato. Se orienta a descubrir principios y leyes 

científicas, constituyendo el fundamento de la investigación aplicada o tecnológica 

(Nolazco et al., 2021). 

Con un diseño no experimental, con corte transversal. Según Huaire (2019), 

los diseños no experimentales no maniobran intencionadamente las variables, 

apreciando los fenómenos en su contexto natural para después analizarlos. Se asume 

como transversal ya que recaba datos en un único momento (Arias y Covinos, 2021; 

Manterola et al., 2019). 

El enfoque fue cuantitativo. Acorde con Creswell y Creswell (2018), este 

enfoque se caracterizó por emplear instrumentos para comprobar premisas en función 

a mediciones numéricas, utilizando medios estadísticos. Este enfoque permitió la 

generalización de resultados y la precisión mediante la definición y medición de 

variables (Sánchez, 2019). 

Concerniente al nivel, es correlacional porque buscó conocer la relación que 

existía entre dos variables. Este tipo de estudio fue adecuado cuando se buscó 

determinar la asociación entre variables, sin establecer una correlación causal directa 

(Osada y Salvador, 2021). 

Figura 1 

Diseño de estudio 

 

M = Muestra 

V1= Inteligencia artificial 

V2= Rendimiento académico 

R = Relacional de variables  
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Dando continuidad con la definición conceptual de la inteligencia artificial en el 

contexto educativo, se define como un conjunto de sistemas computacionales 

avanzados diseñados para optimizar el proceso de enseñanza-aprendizaje (Woolf et 

al., 2013). Estos sistemas se caracterizan por cuatro dimensiones fundamentales: La 

personalización del aprendizaje, que adapta el contenido y las estrategias educativas 

a las necesidades individuales de cada estudiante. La interacción humano-

computadora, que facilita una comunicación efectiva y natural entre el sistema y los 

usuarios. La evaluación y retroalimentación, que analiza el desempeño del estudiante 

y proporciona información constructiva y el engagement del estudiante, que fomenta 

y mantiene la motivación y participación dinámica en el proceso de aprendizaje. Estas 

dimensiones, en conjunto, permiten crear experiencias educativas más eficaces, 

adaptativas y centradas en el estudiante. 

Mientras que la definición conceptual del rendimiento académico según 

Ausubel, se entiende como el grado en que un estudiante ha logrado comprender y 

retener información de manera significativa. Este tipo de aprendizaje implica la 

integración de nueva información con el conocimiento previo existente, lo que facilita 

la retención a largo plazo y la capacidad de aplicar el conocimiento en diferentes 

contextos (Ausubel, 1968). 

Operacionalmente, la IA en educación se medirá mediante un instrumento 

compuesto por 36 ítems, distribuidos equitativamente en cuatro dimensiones: 

personalización del aprendizaje, interacción humano-computadora, evaluación y 

retroalimentación, y engagement del estudiante. Cada dimensión constará de 9 ítems 

que evaluarán aspectos específicos de la funcionalidad del sistema de inteligencia 

artificial en el contexto educativo. Los participantes responderán utilizando una escala 

Likert de 5 puntos, donde 1 representa "Nunca” y 5 "Siempre". La puntuación total del 

instrumento oscilará entre 36 y 180 puntos, donde puntuaciones más altas indicarán 

un mayor nivel de inteligencia artificial aplicada a la educación. Este instrumento 

permitirá cuantificar y comparar la presencia y efectividad de las características de 

inteligencia artificial en diferentes sistemas o contextos educativos (Ver anexo 1). 

Operacionalmente, el rendimiento académico se define como la evaluación 

subjetiva de los estudiantes sobre su propio rendimiento en tres dimensiones: 

aprendizaje, desempeño académico y pensamiento crítico. Para medir la dimensión 

aprendizaje, se utilizarán nueve ítems que evalúan la capacidad del estudiante para 

integrar nueva información con conocimientos previos, la retención a largo plazo y la 
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aplicabilidad del conocimiento en diferentes contextos. La dimensión percepción del 

desempeño académico se evaluará mediante seis ítems que examinan la 

autoevaluación del estudiante sobre sus logros académicos, la eficacia de sus 

estrategias de estudio y la regularidad de su desempeño en las evaluaciones 

académicas. Finalmente, la dimensión pensamiento crítico se medirá con nueve ítems 

que analizan la habilidad del estudiante para analizar, evaluar y sintetizar información 

de manera reflexiva y lógica, así como su capacidad para resolver problemas 

complejos y tomar decisiones informadas (Creswell, 2014; Cohen et al., 2018). 

Así mismo, la población está conformada por 133 estudiantes en una IE del 

distrito de villa el salvador. Frente a ello, Arias y Covinos (2021) la describió como la 

totalidad de los elementos que el estudioso requiere investigar. 

Tabla 1 

Población 

Secciones N° de estudiantes 

3° “A” 

3° “B” 

4° “A” 

4° “B” 

5° “A” 

5° “B” 

23 

23 

25 

21 

19 

22 

TOTAL 133 

Fuente: Consolidados de asistencia regular 2024  

Criterio de inclusión: Teniendo como criterio de inclusión que los estudiantes 

que pertenecen a nivel de educación secundaria de la IE seleccionada, Así mismo, 

los participantes que optaron por contribuir de manera voluntaria al estudio. 

Criterio de exclusión: Se excluyeron a aquellos estudiantes que no reunían el 

requisito de contar con el consentimiento debidamente firmado por sus padres. Así 

mismo, a aquellos estudiantes que pertenecen al nivel educativo distinto a la 

población objetivo. 
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Se aplicó el análisis apropiado para una muestra limitada. Se utilizó un método 

de muestreo no probabilístico por conveniencia aleatorio simple, donde cada individuo 

mantuvo la misma posibilidad de ser elegido (Arias y Covinos, 2021). 

Como unidad de análisis se consideraron a todos los estudiantes que 

pertenecen al nivel de educación secundaria. 

Por otro lado, la técnica aplicada fue la encuesta, la cual es una estrategia que 

facilita la recopilación de información de manera eficiente, permitiendo sondear a un 

público objetivo mediante preguntas abiertas o cerradas (Medina et al., 2023). Para 

este estudio se utilizaron dos cuestionarios, uno para medir el nivel de conocimiento 

sobre inteligencia artificial con 30 ítems y el segundo para medir el rendimiento 

académico compuesto por 24 ítems. Ambos abarcan diversas preguntas con escala 

de medición tipo Likert, lo que permite a los participantes expresar su opinión según 

su criterio (Arias et al., 2021). 

Según Borjas (2020) la validez se refiere a la precisión con la que se logra 

medir lo que se busca evaluar, y el tipo de validez recomendado puede variar según 

el enfoque utilizado para la validación. En este estudio se utilizó el juicio de expertos 

es una técnica empleada para valorar la calidad y la validez de contenido para un 

estudio científico, apoyándose en la perspectiva de especialistas en el campo 

correspondiente. 

Por otro lado, la confiabilidad implica examinar la precisión de los datos 

proporcionados por los encuestados en el momento oportuno (Borjas, 2020). Para 

lograr esta medición, se utilizó el coeficiente alfa de Cronbach que es una métrica de 

fiabilidad empleada en la investigación para valorar la coherencia interna de los datos. 

Este indicador señala en qué grado los ítems de un instrumento de medición se 

relacionan entre sí, es decir, si evalúan de manera uniforme la misma variable 

subyacente (Vizioli, 2021). Los cuales se encuentran en anexo 4 del estudio. Para 

este estudio el instrumento que mide la variable inteligencia artificial obtuvo un nivel 

de confiabilidad de 93% mientras que el segundo instrumento que mide la variable 

rendimiento académico resultó con un valor del 85,6% de fiabilidad. 

Para atender al propósito de la investigación, se procedió en primera instancia 

con requerir la correspondiente autorización ante la autoridad de la IE seleccionada. 

Posteriormente se realizó las coordinaciones con el personal docente para facilitar el 

acceso a los estudiantes que conformaron la unidad de análisis. Una vez cumplidos 

los requisitos pertinentes se procedió con la recopilación de los datos mediante un 
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trabajo de campo que consistió con la aplicación de los cuestionarios de manera 

sistemática hasta cumplir con la totalidad de la muestra, en este caso se logró 

procesar la información de 133 estudiantes que participaron de manera voluntaria del 

estudio. 

Verificada la confiabilidad de ambos instrumentos, se procedió con analizar los 

datos utilizando el software SPSS 27, y posteriormente, se efectuó un informe que 

incluiyó la presentación de tablas y figuras para facilitar su entendimiento (Rodríguez y 

Reguant, 2020). La normalidad se evaluó mediante el test Kolmogorov, ya que se 

dispone de una muestra de más de 50 participantes, determinando que el estadístico 

más apropiado es la correlación de Spearman a medida que los datos resultaron no 

paramétricos. 

Se realizó el análisis del aspecto descriptivo de las estadísticas, y se expresó 

mediante tablas de frecuencias, y se realizó el análisis inferencial para medir la 

correlación de las variables examinadas. Este tipo de análisis es crucial para entender 

los posibles patrones y tendencias en los datos recolectados. Romero et al. (2022) 

destacaron que el análisis correlacional permite evaluar la fuerza y la dirección de la 

relación entre variables, utilizando coeficientes que varían entre -1 y 1, donde valores 

cercanos a estos extremos indican relaciones fuertes. 

Desde los aspectos éticos, la originalidad de este estudio se centró en su 

enfoque innovador cumpliendo con los criterios establecidos por la universidad. En 

esta misma línea, se garantizó la correcta referenciación de los investigadores 

consultados, precisando cada uno de ellos mediante la normativa APA 7 (Arias y 

Covinos, 2021). Así mismo se avaló el cumplimiento del principio ético de autonomía, 

por lo que se permitió la participación libre de los implicados para el llenado de las 

encuestas (Rendtorff, 2020).  

La utilidad de esta iniciativa reside en proporcionar información valiosa que 

beneficie a estudiantes, educadores, instituciones educativas y formuladores de 

políticas en la mejora continua de la educación. Además, permite comprender cómo 

la IA está siendo implementada en la educación y cómo está afectando el rendimiento 

académico (Quispe y Bosmans, 2023). Además, se garantizó la protección de la 

privacidad y la imparcialidad en el manejo de los datos recolectados de los 

participantes (Ortiz y Matar, 2021). 
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III. RESULTADOS 

 

Tabla 2 

Distribución de Inteligencia Artificial 

 Frecuencia Porcentaje 

Válido 

Medio 77 57,9 

Alto 56 42,1 

Total 133 100,0 

Nota: SPSS V27 

Como podemos observar en la tabla 2, de los 133 participantes, 77 (57.9%) se 

clasificaron en el nivel "Medio" de inteligencia artificial, mientras que 56 (42.1%) se 

clasificaron en el nivel "Alto". Por tanto, se indica que la mayoría de los participantes 

se encuentran en el nivel medio en cuanto al uso o comprensión de la inteligencia 

artificial, con una proporción considerable también en el nivel alto. 

Tabla 3  

Distribución de Rendimiento académico 

 Frecuencia Porcentaje 

Válido 

Medio 85 63,9 

Alto 48 36,1 

Total 133 100,0 

Nota: SPSS V27 

Como podemos apreciar en la tabla 3, de los 133 participantes, 85 (63.9%) se 

clasificaron en el nivel "Medio" de rendimiento académico, mientras que 48 (36.1%) 

se clasificaron en el nivel "Alto". Por tanto, se indica que la mayoría de los 

participantes se encuentran en el nivel medio en cuanto a rendimiento académico, 

con una proporción menor en el nivel alto. 
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Tabla 4  

Distribución de las dimensiones: Inteligencia artificial 

 Niveles 

Personalización 

del aprendizaje 

Interacción 

humano-

computadora 

Evaluación y 

retroalimentación 

Engagement 

del estudiante 

F % F % F % F % 

Válido 

Bajo 2 1,5 0 0 6 4,5 2 1,5 

Medio 63 47,4 65 48,9 62 46,6 60 45,1 

Alto 68 51,1 68 51,1 65 48,9 71 53,4 

Total 133 100,0 133 100,0 133 100,0 133 100,0 

Nota: SPSS V27 

Para la dimensión "Personalización del Aprendizaje", el 1.5% de los 

participantes se encuentra en el nivel Bajo, el 47.4% en el nivel Medio y el 51.1% en 

el nivel Alto.  

En la dimensión "Interacción Humano-Computadora", ningún participante se 

encuentra en el nivel Bajo, el 48.9% está en el nivel Medio y el 51.1% en el nivel Alto. 

En la dimensión "Evaluación y Retroalimentación", el 4.5% de los participantes 

se encuentra en el nivel Bajo, el 46.6% en el nivel Medio y el 48.9% en el nivel Alto. 

Finalmente, para la dimensión "Engagement del Estudiante", el 1.5% de los 

participantes está en el nivel Bajo, el 45.1% en el nivel Medio y el 53.4% en el nivel 

Alto.  

Estos resultados indican que, en general, una mayor proporción de los 

participantes se encuentra en los niveles Medio y Alto en todas las dimensiones 

evaluadas. Esta información es valiosa para entender cómo se distribuyen las 

dimensiones de la inteligencia artificial entre los participantes y puede ser útil para 

realizar análisis más profundos y comparaciones entre las diferentes dimensiones. 
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Tabla 5  

Distribución de las dimensiones: Rendimiento académico 

 Niveles 
Aprendizaje 

Desempeño 

académico 
Pensamiento crítico 

F % F % F % 

Válido 

Bajo 0 0 2 1,5 2 1,5 

Medio 80 60,2 44 33,1 73 54,9 

Alto 53 39,8 87 65,4 58 43,6 

Total 133 100,0 133 100,0 133 100,0 

Nota: SPSS V27 

Por tanto, se indica para la dimensión “Aprendizaje” que, ninguno de los 

participantes se percibe en el nivel bajo, el 60.2% está en el nivel medio y el 39.8% 

en el nivel alto.  

En el "Desempeño Académico", el 1.5% de los participantes se halla en el nivel 

bajo, el 33.1% en el nivel medio y el 65.4% en el nivel alto.  

En cuanto a "Pensamiento Crítico", el 1.5% de los participantes se halla en el 

nivel bajo, el 54.9% en el nivel medio y el 43.6% en el nivel alto. 

Por tanto, se indica que una mayor proporción de los participantes se encuentra 

en los niveles Medio y Alto en las dimensiones evaluadas, con una tendencia más 

alta en el nivel Medio para "Aprendizaje" y "Pensamiento Crítico", y una mayor 

proporción en el nivel Alto para "Desempeño Académico". Esta información es útil 

para comprender cómo se distribuyen las dimensiones del rendimiento académico 

entre los participantes y puede servir para realizar análisis más detallados y 

comparaciones entre las diferentes dimensiones. 

 

Prueba de normalidad 

H0: Los datos exponen una distribución normal. 

H1: Los datos exponen una distribución anormal. 

  



37 
 

Tabla 6  

Pruebas de normalidad 

 
Kolmogorov-Smirnova 

Estadístico gl Sig. 

Inteligencia Artificial ,381 133 ,000 

Personalización del aprendizaje ,340 133 ,000 

Interacción humano-computadora ,346 133 ,000 

Evaluación y retroalimentación ,319 133 ,000 

Engagement del estudiante ,351 133 ,000 

Rendimiento académico ,412 133 ,000 

Aprendizaje ,393 133 ,000 

Desempeño académico ,413 133 ,000 

pensamiento crítico ,353 133 ,000 

Nota: SPSS V27 

La tabla 6, indica que todas las variables tienen una significancia de 0.000 (p < 

0.05), lo que sugiere que ninguna sigue una distribución normal en esta muestra de 

133 participantes. Esto es importante para considerar al seleccionar métodos 

estadísticos para el análisis de los datos, ya que algunos métodos asumen normalidad 

en las distribuciones. Por consiguiente, al realizar las pruebas de normalidad se 

encontró que ninguna de estas sigue una distribución normal (p < 0.05). 

 

Hipótesis general 

H0: La IA no se relaciona a la percepción sobre el rendimiento académico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

HG: La IA se relaciona a la percepción sobre el rendimiento académico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 
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Tabla 7  

Prueba de correlación de IA y Rendimiento académico 

 IA Rendimiento académico 

Rho de 

Spearman 

IA 

Coeficiente de correlación 1,000 ,057 

Sig. (bilateral) . ,517 

N 133 133 

Rendimiento 

académico 

Coeficiente de correlación ,057 1,000 

Sig. (bilateral) ,517 . 

N 133 133 

Nota: SPSS V27 

En la Tabla 7, se observó que, el Rho de Spearman entre la IA y el Rendimiento 

Académico es 0.057, indicando una relación positiva muy débil, y el valor de Sig. 

bilateral es 0.517, lo que sugiere que la correlación no es estadísticamente 

significativa (p > 0.05). Por lo tanto, la IA no se relaciona con el rendimiento académico 

de los estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024 

Hipótesis específica 1 

H0:  La IA no se relaciona a la percepción sobre el aprendizaje de los estudiantes de 

una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

H1:  La IA se relaciona a la percepción sobre el aprendizaje de los estudiantes de 

una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024.  

Tabla 8 

Prueba de correlación de IA y Aprendizaje 

 IA Aprendizaje 

Rho de 

Spearman 

IA 

Coeficiente de correlación 1,000 ,021 

Sig. (bilateral) . ,808 

N 133 133 

Aprendizaje 

Coeficiente de correlación ,021 1,000 

Sig. (bilateral) ,808 . 

N 133 133 

Nota: SPSS V27 
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Según estos resultados (tabla 8), se comprobó que, el Rho de Spearman entre 

la IA y el Aprendizaje es 0.021, lo que indica una relación positiva muy débil, además 

el Sig. Bilateral: p= 0.808, no siendo la correlación estadísticamente significativa 

(p>0.05). En este sentido, no se rechaza H0, lo que implica que no se encontró una 

relación entre la IA y el Aprendizaje en esta muestra de 133 participantes. 

Hipótesis específica 2 

H0:  La IA no se relaciona a la percepción sobre el desempeño académico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

H2:  La IA se relaciona a la percepción sobre el desempeño académico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

Tabla 9 

Prueba de correlación de IA y Desempeño académico 

 IA Desempeño académico 

Rho de 

Spearman 

IA 

Coeficiente de correlación 1,000 ,073 

Sig. (bilateral) . ,406 

N 133 133 

Desempeño 

académico 

Coeficiente de correlación ,073 1,000 

Sig. (bilateral) ,406 . 

N 133 133 

Nota: SPSS V27 

Los resultados (tabla 9) revelaron una correlación positiva muy débil y no 

significativa entre la IA y el desempeño académico (Rho = .073), además el valor p = 

.406, excede el nivel de significancia convencional de 0.05, lo que implica que esta 

relación no es estadísticamente significativa. Por lo tanto, no se respalda la hipótesis 

alternativa que sugiere la existencia de una relación significativa. 

Hipótesis específica 3 

H0:  La IA no se relaciona a la percepción sobre el pensamiento crítico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 

H3:  La IA se relaciona a la percepción sobre el pensamiento crítico de los 

estudiantes de una IE del distrito de Villa el Salvador, 2024. 
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Tabla 10 

Prueba de correlación de IA y Pensamiento crítico 

 IA Pensamiento crítico 

Rho de 

Spearman 

IA 

Coeficiente de correlación 1,000 ,122 

Sig. (bilateral) . ,163 

N 133 133 

Pensamiento 

crítico 

Coeficiente de correlación ,122 1,000 

Sig. (bilateral) ,163 . 

N 133 133 

Nota: SPSS V27 

Como se observa en la tabla 10, dado que el valor (p = 0.163) es mayor que el 

nivel de significancia convencional de 0.05, no se puede rechazar la H0. Esto significa 

que, según los datos analizados, no existe evidencia suficiente para afirmar que hay 

una relación estadísticamente significativa entre la variable IA y el pensamiento 

crítico. 

Respecto a los resultados obtenidos en las tablas podemos afirmar que, las 

posibles causas de la falta de relación significativa entre la IA y diversas variables 

educativas pueden ser atribuidas a varios factores. Cohen (1988) sugiere que el 

tamaño de la muestra es crucial para detectar correlaciones débiles o moderadas; 

con una muestra de 133 participantes, es posible que no se haya alcanzado el poder 

estadístico necesario. Además, la variabilidad en la implementación de la IA puede 

influir significativamente en los resultados. Luckin et al. (2016) indican que las 

diferencias en calidad, accesibilidad y uso de la tecnología pueden diluir sus efectos 

sobre el aprendizaje y el pensamiento crítico. 

La precisión en la medición de las variables es otro factor crítico. Messick 

(1995) destaca la importancia de la validez y fiabilidad de los instrumentos de 

medición para obtener datos precisos que reflejen verdaderamente las habilidades o 

conocimientos de los estudiantes. Asimismo, factores confusos o intervinientes, como 

el entorno socioeconómico, la calidad de la enseñanza y el apoyo familiar, pueden 

influir en los resultados (Bronfenbrenner, 1979). 
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El periodo de estudio también puede ser insuficiente para observar los efectos 

completos de la IA en la educación. Topping et al. (2000) enfatizan que los estudios 

longitudinales son necesarios para captar cambios significativos en el aprendizaje. 

Además, Hattie (2009) señala que el aprendizaje y el pensamiento crítico son 

fenómenos multifacéticos y multicausales, lo que complica la identificación de 

relaciones directas con variables tecnológicas específicas. 

Por último, el sesgo en la selección de la muestra puede conducir a 

conclusiones incorrectas. Heckman (1979) advierte que una muestra no 

representativa de la población general puede no reflejar adecuadamente las 

relaciones entre las variables. Para comprender mejor la falta de relación significativa 

entre la IA y las variables educativas, es esencial considerar y controlar estas posibles 

causas. Incrementar el tamaño de la muestra, mejorar los instrumentos de medición 

y diseñar estudios longitudinales podría ayudar a clarificar las relaciones entre estas 

variables.  
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IV. DISCUSIÓN 

 

La presente investigación se propuso examinar la relación entre la IA y la percepción 

sobre el rendimiento académico de los estudiantes en la IE en estudio. Los resultados 

obtenidos han arrojado luz sobre esta compleja interacción, revelando hallazgos que 

contrastan con gran parte de la literatura existente y planteando nuevas interrogantes 

sobre el papel de la IA en el ámbito educativo. 

Los resultados estadísticos revelaron una correlación de Spearman de 0.057 

(p = 0.517), indicando una relación positiva muy débil y no significativa entre ambas 

variables. Este hallazgo contrasta notablemente con los resultados reportados por 

varios investigadores en estudios previos. Por ejemplo, Darayseh (2023) encontró una 

correlación positiva media (Rho = 0.690) entre la IA y la educación científica, 

sugiriendo una asociación significativa de la IA en el contexto educativo. De manera 

similar, Smith (2023) observó una mejora del 15% en las calificaciones promedio con 

el uso de IA en un entorno de aprendizaje experimental. Estos contrastes plantean 

preguntas importantes sobre los factores que podrían estar influyendo en la eficacia 

de la IA en diferentes contextos educativos. 

Es crucial considerar las posibles razones detrás de esta discrepancia. Una 

explicación plausible podría ser la variabilidad en la implementación y uso de la IA en 

diferentes entornos educativos. Como señalan Luckin et al. (2016), la efectividad de 

la tecnología en la educación depende en gran medida de cómo se integra en el 

proceso de enseñanza-aprendizaje. Es posible que en el contexto de Villa el Salvador, 

la implementación de la IA no haya alcanzado un nivel de integración suficiente para 

impactar significativamente el rendimiento académico general. 

Otra consideración importante es el tamaño de la muestra y el diseño del 

estudio. Con 133 participantes, es posible que el estudio no haya tenido el poder 

estadístico suficiente para detectar relaciones más sutiles entre la IA y el rendimiento 

académico. Cohen (1988) enfatiza la importancia del tamaño de la muestra en la 

detección de efectos, especialmente cuando estos pueden ser de magnitud pequeña 

o moderada. Futuros estudios podrían beneficiarse de muestras más grandes y 

diseños longitudinales que permitan observar el impacto de la IA a lo largo del tiempo. 

Al examinar el primer objetivo específico, que buscaba determinar la relación 

entre la IA y la percepción sobre el aprendizaje de los estudiantes, los resultados 

mostraron un Rho de 0.021 (p = 0.808), indicando una relación positiva 
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extremadamente débil y no significativa. Este hallazgo contrasta con los resultados 

reportados por Han et al. (2022), quienes encontraron una relación positiva media 

entre un programa educativo de chatbot de IA y la promoción de habilidades de 

enfermería. La discrepancia entre estos resultados subraya la complejidad de medir 

la asociación entre la IA en el aprendizaje y sugiere que los efectos pueden variar 

significativamente dependiendo del contexto y la forma específica en que se 

implementa la tecnología. 

Se requiere considerar el aprendizaje como un proceso multifacético 

influenciado por numerosos factores. Como señala Hattie (2009), el aprendizaje es el 

resultado de una interacción compleja de variables que incluyen las particularidades 

del estudiante, el entorno de aprendizaje, las estrategias de enseñanza y los recursos 

disponibles. En este sentido, la carencia de una asociación significativa entre la IA y 

el aprendizaje en el presente estudio podría indicar que otros factores están jugando 

un papel más prominente en el proceso de aprendizaje de los educandos en Villa el 

Salvador. 

Además, la forma en que se mide el aprendizaje puede influir significativamente 

en los resultados obtenidos. Messick (1995) enfatiza la importancia de la validez y 

confiabilidad de los instrumentos de medición en la investigación educativa. Es 

posible que las herramientas utilizadas para evaluar el aprendizaje en este estudio no 

hayan capturado completamente los posibles efectos de la IA, especialmente si estos 

efectos son más sutiles o se manifiestan en aspectos del aprendizaje que no fueron 

directamente medidos. 

El segundo objetivo específico se centró en determinar la relación entre la IA y 

la percepción sobre el desempeño académico de los estudiantes. Los resultados 

estadísticos mostraron un Rho de 0.073 (p = 0.406), indicando una relación positiva 

débil y no significativa. Estos hallazgos contrastan con los resultados reportados por 

Ventosilla et al. (2021), quienes encontraron que la IA impacta de modo significativo 

en el rendimiento de discentes de educación superior, (R² = 0.4). De manera similar, 

Sotelo (2023) reportó una fuerte relación (Rho = 0.864) entre la IA y el rendimiento de 

los docentes, lo cual se esperaría que se tradujera en un mejor desempeño 

académico de los estudiantes. 

La discrepancia entre estos resultados y los hallazgos del presente estudio 

plantea importantes preguntas sobre los factores que median la relación entre la IA y 

el desempeño académico. Una posible explicación podría ser la diferencia en la forma 
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en que se implementa y utiliza la IA en diferentes contextos educativos. Como señalan 

McGrath et al. (2023), la efectividad de la IA en la educación depende en gran medida 

de la preparación y formación de los docentes para integrar estas tecnologías en su 

práctica pedagógica. Es posible que, en el contexto de Villa el Salvador, los docentes 

no hayan recibido la formación necesaria para aprovechar plenamente el potencial de 

la IA en la mejora del desempeño académico de sus estudiantes. 

Además, es importante considerar que el desempeño académico es el 

resultado de una compleja interacción de factores que van más allá de una simple 

exposición a la tecnología. Enfatizando la importancia de considerar el contexto más 

amplio en el que ocurre el aprendizaje, incluyendo factores socioeconómicos, 

culturales y familiares. En este sentido, es posible que, en el contexto específico de 

Villa el Salvador, otros factores estén jugando un papel más prominente en la 

determinación del desempeño académico de los estudiantes. 

El tercer objetivo específico buscó determinar la relación entre la IA y la 

percepción sobre el pensamiento crítico. Los resultados estadísticos mostraron un 

Rho de 0.122 (p = 0.163), indicando una relación positiva débil, aunque no 

estadísticamente significativa. Estos hallazgos contrastan con los resultados 

reportados por Coy et al. (2024) quienes encontraron que el 84% de los participantes 

en su estudio expresaron que la enseñanza de las matemáticas se fortalece con el 

uso de la IA, lo cual implícitamente sugiere un impacto positivo en el desarrollo del 

pensamiento crítico. 

La discrepancia entre estos resultados subraya la complejidad de medir y 

fomentar el pensamiento crítico por medio de la tecnología. Como señalan Bressane 

et al. (2022), el desarrollo del pensamiento crítico es un proceso multifacético que 

requiere no solo de la exposición a herramientas tecnológicas, sino también de un 

entorno de aprendizaje que fomente activamente el cuestionamiento, el análisis y la 

evaluación crítica de la información. Es posible que, en el contexto de Villa el 

Salvador, la implementación de la IA no haya sido acompañada de estrategias 

pedagógicas específicamente diseñadas para fomentar el pensamiento crítico. 

Además, es importante considerar que el desarrollo del pensamiento crítico es 

un proceso a largo plazo que puede requerir de exposición y práctica sostenida para 

mostrar efectos significativos. Topping et al. (2000) enfatizan la importancia de los 

estudios longitudinales para captar cambios significativos en habilidades cognitivas 

complejas como el pensamiento crítico. En este sentido, es posible que el periodo de 
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estudio en la presente investigación no haya sido suficiente para observar cambios 

significativos en el pensamiento crítico de los estudiantes como resultado de la 

exposición a la IA. 

La ausencia de relaciones significativas entre la IA y las diversas dimensiones 

del rendimiento académico en este estudio plantea importantes preguntas sobre la 

efectividad de la implementación de la IA en el contexto educativo de Villa el Salvador. 

Es crucial considerar que la mera presencia de tecnología no garantiza mejoras en el 

aprendizaje o el rendimiento académico. Como señalan Félix et al. (2021), aunque el 

uso de la IA se incrementó en un 100% durante la pandemia, esto no necesariamente 

se traduce en mejoras automáticas en los resultados educativos. 

Es posible que la implementación de la IA en el contexto estudiado no haya 

alcanzado el nivel de integración necesario para impactar significativamente el 

rendimiento académico. Casimiro et al. (2023) encontraron una fuerte relación (Rho 

= 0.856) entre la implementación del modelo de aula invertida y el proceso de 

aprendizaje en estudiantes universitarios. Esto sugiere que no es solo la presencia de 

tecnología lo que importa, sino cómo se integra en estrategias pedagógicas 

innovadoras y efectivas. 

Además, es importante considerar las características específicas de la 

población estudiada. Uribe (2024) halló una relación significativa entre la 

implementación del modelo de aula invertida y el logro de un aprendizaje significativo 

en estudiantes universitarios de Ica. Sin embargo, las diferencias en el contexto 

socioeconómico, la infraestructura tecnológica y la preparación de los docentes 

podrían explicar por qué resultados similares no se observaron en Villa el Salvador. 

La falta de relaciones significativas entre la IA y las dimensiones del 

rendimiento académico también podría indicar la necesidad de una revisión crítica de 

cómo se está implementando y utilizando la IA en el contexto educativo estudiado. 

Como señalan McGrath et al. (2023), los profesores universitarios pueden requerir 

formación específica para entender cómo las tecnologías de IA afectan su enseñanza 

y cómo pueden ser utilizadas efectivamente para mejorar el aprendizaje de los 

estudiantes. 

Es fundamental reconocer las limitaciones metodológicas que podrían afectar 

la validez de las conclusiones. El tamaño de la muestra de 133 participantes, aunque 

adecuado para muchos análisis estadísticos, podría no ser suficiente para detectar 

efectos pequeños o moderados. Futuros estudios podrían beneficiarse de muestras 
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más grandes que permitan un análisis más detallado de las relaciones entre la IA y 

diversos aspectos del rendimiento académico. 

Además, la naturaleza transversal del estudio limita nuestra capacidad para 

observar cómo la relación entre la IA y el rendimiento académico podría evolucionar 

con el tiempo. Estudios longitudinales podrían proporcionar una comprensión más 

profunda de cómo la exposición sostenida a la IA puede influir en el aprendizaje, el 

desempeño académico y el desarrollo del pensamiento crítico a lo largo del tiempo. 

Otra consideración importante es la posibilidad de que los instrumentos 

utilizados para medir la IA y el rendimiento académico no hayan capturado 

completamente la complejidad de estas variables. Futuros estudios podrían 

beneficiarse del desarrollo y validación de instrumentos más sofisticados que puedan 

capturar de manera más precisa los matices de la implementación de la IA en la 

educación y sus efectos en diversos aspectos del rendimiento académico. 

Es también crucial considerar el contexto más amplio en el que se llevó a cabo 

este estudio. Villa el Salvador es un distrito con características socioeconómicas y 

culturales únicas que podrían influir significativamente en cómo se implementa y 

utiliza la IA en la educación. Futuros estudios podrían nutrirse de un análisis más 

detallado de cómo estos factores contextuales interactúan con la implementación de 

la IA y su impacto en el rendimiento académico. 

Pese a no haber hallado una asociación significativa en este estudio, es 

importante no descartar el potencial de la IA para mejorar los resultados educativos. 

Como señalan Smith (2023) y Han et al. (2022), cuando se implementa de manera 

efectiva, la IA puede impactar efectivamente en el aprendizaje y el desarrollo de 

habilidades. La clave puede estar en cómo se integra la IA en el proceso educativo y 

cómo se prepara a los docentes y estudiantes para aprovechar su potencial. 

En este sentido, es crucial considerar la importancia de la formación docente 

en el uso efectivo de la IA en la educación. Como sugieren McGrath et al. (2023), los 

profesores pueden requerir formación específica para entender cómo las tecnologías 

de IA pueden ser utilizadas para mejorar su enseñanza y el aprendizaje de los 

estudiantes. Futuras investigaciones podrían explorar cómo diferentes enfoques de 

formación docente en el uso de IA podrían influir en su efectividad en el aula. 

Además, es importante considerar cómo la IA podría ser utilizada de manera 

más efectiva para personalizar el aprendizaje y abordar las necesidades individuales 

de los estudiantes. Coy et al. (2024) señalaron que la IA permite personalizar la 
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experiencia de aprendizaje, lo cual podría ser particularmente beneficioso en áreas 

como las matemáticas. Futuros estudios podrían explorar cómo diferentes enfoques 

de personalización basados en IA podrían impactar el rendimiento académico en 

diferentes áreas del currículo. 

La falta de una relación significativa entre la IA y el pensamiento crítico en este 

estudio también merece una consideración más profunda. El desarrollo del 

pensamiento crítico es un objetivo educativo crucial, y la IA tiene el potencial de ser 

una herramienta poderosa para fomentarlo. Sin embargo, como sugieren los 

resultados de este estudio, la mera presencia de IA no garantiza el desarrollo del 

pensamiento crítico. Futuros estudios podrían explorar estrategias específicas para 

utilizar la IA de manera que fomente activamente el pensamiento crítico, quizás 

integrándola en actividades de resolución de problemas, debates y análisis crítico. 

Es también importante considerar cómo la IA podría ser utilizada para abordar 

desafíos específicos en el contexto educativo de Villa el Salvador. Por ejemplo, si el 

acceso a recursos educativos de calidad es un desafío, la IA podría ser utilizada para 

desarrollar y distribuir contenido educativo adaptado a las necesidades específicas 

de los estudiantes en este contexto. Si la participación de los estudiantes es un 

problema, la IA podría ser utilizada para desarrollar experiencias de aprendizaje más 

interactivas y atractivas. 

Otro aspecto por considerar es cómo la implementación de la IA en la 

educación podría interactuar con factores culturales y socioeconómicos específicos 

del contexto de Villa el Salvador. Es posible que ciertos enfoques de implementación 

de IA que han sido efectivos en otros contextos no sean igualmente efectivos en este 

entorno particular. Futuros estudios podrían explorar cómo adaptar la implementación 

de la IA para que sea culturalmente relevante y sensible a las necesidades específicas 

de esta comunidad. 

Pese a no haber hallado una asociación significativa en este estudio, también 

plantea preguntas importantes sobre cómo estamos midiendo el éxito en la 

implementación de la IA en la educación. Es posible que los beneficios de la IA no se 

estén manifestando de manera inmediata en medidas tradicionales de rendimiento 

académico, sino que estén influyendo en otros aspectos del desarrollo educativo que 

no fueron capturados en este estudio. Por ejemplo, la IA podría estar fomentando 

habilidades de autogestión del aprendizaje, aumentando la motivación de los 

estudiantes, o mejorando su capacidad para acceder y procesar información, 
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aspectos que podrían no reflejarse inmediatamente en las calificaciones o en medidas 

estandarizadas de rendimiento académico. 

En este sentido, es importante considerar la posibilidad de que nuestras 

métricas actuales de éxito educativo puedan no estar completamente alineadas con 

las habilidades y competencias que la IA está ayudando a desarrollar. Como señalan 

Luckin et al. (2016), la integración de la IA en la educación puede requerir una 

reconsideración de cómo definimos y medimos el éxito educativo. Futuros estudios 

podrían beneficiarse de la inclusión de medidas más diversas y holísticas del 

desarrollo educativo, que puedan capturar de manera más completa los posibles 

beneficios de la implementación de la IA. 

En última instancia, es esencial adoptar una visión holística de la IA, 

reconociendo su doble función como herramienta educativa y como objeto de estudio 

que plantea interrogantes fundamentales sobre el futuro de la tecnología y la 

sociedad. En un mundo cada vez más impulsado por la IA, la capacidad de los 

estudiantes para entender, utilizar y evaluar críticamente las tecnologías de IA se está 

convirtiendo en una habilidad esencial. En este sentido, la exposición a la IA en el 

contexto educativo podría estar desarrollando competencias cruciales para el futuro 

de los estudiantes, incluso si estas no se reflejan inmediatamente en las medidas 

tradicionales de rendimiento académico. 

La ausencia de una asociación en este estudio también nos lleva a considerar 

la importancia de la colaboración y la interacción social en la educación impulsada 

por la IA. Aunque la IA tiene el potencial de proporcionar experiencias de aprendizaje 

altamente personalizadas, es relevante no perder de vista la importancia de la 

interacción humana y el aprendizaje colaborativo en la educación. Como sugieren 

Bressane et al. (2022), el aprendizaje es fundamentalmente un proceso social, y la 

interacción con pares y docentes juega un papel crucial en el desarrollo cognitivo y 

social de los estudiantes. 

Por lo tanto, es importante considerar cómo podríamos utilizar la IA para 

fomentar, en lugar de reemplazar, la colaboración y la interacción social en el 

aprendizaje. Esto podría implicar el desarrollo de sistemas de IA que puedan facilitar 

y enriquecer las interacciones entre estudiantes, que puedan apoyar el aprendizaje 

colaborativo, y que puedan complementar, en lugar de reemplazar, el papel del 

docente como facilitador y mentor. 
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Finalmente, aunque este estudio no encontró relaciones significativas entre la 

implementación de la IA y diversas medidas de rendimiento académico en Villa el 

Salvador, estos resultados no deben interpretarse como un rechazo definitivo del 

potencial de la IA en la educación. Más bien, estos hallazgos subrayan la complejidad 

de la implementación de la IA en contextos educativos reales y la necesidad de un 

enfoque más matizado, contextualizado y basado en evidencia para la integración de 

estas tecnologías en la educación. 

Los desafíos revelados por este estudio también presentan oportunidades 

significativas para la investigación futura y la innovación en la implementación de la 

IA en la educación. Estas oportunidades incluyen el desarrollo de enfoques más 

personalizados y culturalmente sensibles para la implementación de la IA, la 

exploración de nuevas formas de medir y evaluar el impacto de la IA en el aprendizaje 

y el desarrollo de los estudiantes, y la consideración de cómo la IA podría ser utilizada 

no solo para mejorar el rendimiento académico, sino también para fomentar 

habilidades cruciales para el siglo XXI como la creatividad, el pensamiento crítico y la 

colaboración. 
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V. CONCLUSIONES 

 

Primera: Los resultados destacaron un r=0.057 (p = 0.517) entre la IA y la percepción 

sobre el rendimiento académico. Este hallazgo lleva a la conclusión de que no existe 

asociación entre la IA y la percepción sobre el rendimiento académico. La correlación 

positiva extremadamente débil y no significativa sugiere que, en el contexto específico 

de este estudio, la implementación de la IA no está teniendo un impacto directo 

observable en el rendimiento académico de los estudiantes. 

Segunda: El análisis estadístico reveló un r=0.021 (p = 0.808) entre la IA y la 

percepción sobre el aprendizaje. Este resultado conduce a la conclusión de que no 

existe una asociación entre la IA y la percepción sobre el aprendizaje de los 

estudiantes. La relación positiva extremadamente débil y no significativa indica que, 

en el contexto estudiado, la implementación de la IA no está teniendo un efecto directo 

observable en los procesos de aprendizaje de los estudiantes, al menos no en la 

forma en que se midió el aprendizaje en este estudio. 

Tercera: Los resultados estadísticos indicaron un r=0.073 (p = 0.406) entre la IA y la 

percepción sobre el desempeño académico. Este hallazgo lleva a la conclusión de 

que no existe asociación entre la IA y la percepción sobre el desempeño académico 

de los estudiantes. La relación positiva débil y no significativa sugiere que, en el 

contexto de este estudio, la implementación de la IA no está teniendo un impacto 

directo observable en el desempeño académico de los estudiantes, medido en 

términos de calificaciones o logros académicos específicos. 

Cuarta: El análisis estadístico mostró un r=0.122 (p = 0.163) entre la IA y la 

percepción sobre el pensamiento crítico. Este resultado conduce a la conclusión de 

que no existe asociación entre la IA y la percepción sobre el pensamiento crítico de 

los estudiantes. Aunque la relación es ligeramente más fuerte que en las otras 

variables, sigue siendo débil y no estadísticamente significativa, lo que sugiere que, 

en el contexto estudiado, la implementación de la IA no está teniendo un efecto directo 

observable en el desarrollo del pensamiento crítico de los estudiantes, al menos no 

en la forma en que se midió el pensamiento crítico en este estudio.  



51 
 

VI. RECOMENDACIONES 

 

Primera: Considerando la ausencia de relación entre la IA y el rendimiento 

académico, se sugiere a las autoridades educativas realizar una evaluación 

exhaustiva de la implementación actual de la IA en la institución. Es crucial identificar 

posibles barreras que puedan estar limitando su efectividad, como la falta de 

capacitación adecuada para docentes o problemas de infraestructura tecnológica. Se 

sugiere desarrollar un plan de mejora que incluya la formación continua del personal 

docente en el uso efectivo de la IA, la actualización de la infraestructura tecnológica, 

y la creación de espacios de diálogo con la comunidad educativa para comprender 

mejor sus necesidades y expectativas respecto a la IA. Además, se recomienda 

establecer un sistema de monitoreo y evaluación continua del impacto de la IA, que 

permita ajustes ágiles en su implementación. Es importante involucrar a las familias 

en este proceso, ofreciendo talleres o sesiones informativas sobre el papel de la IA 

en la educación y cómo pueden apoyar su uso efectivo en casa. 

Segunda: En relación con la ausencia de una relación significativa entre la IA y el 

aprendizaje, se recomienda a las autoridades educativas reexaminar cómo se está 

integrando la IA en los procesos de enseñanza-aprendizaje. Se sugiere desarrollar 

proyectos piloto que exploren formas innovadoras de utilizar la IA para personalizar 

el aprendizaje, adaptándose a los estilos y ritmos individuales de los estudiantes. Es 

crucial fomentar la colaboración entre docentes y especialistas en IA para diseñar 

experiencias de aprendizaje que aprovechen al máximo las capacidades de la IA. Se 

recomienda también implementar programas de alfabetización digital para 

estudiantes y familias, que incluyan componentes específicos sobre IA, para fomentar 

una comprensión más profunda de estas tecnologías y su potencial en el aprendizaje. 

Además, se sugiere crear espacios de experimentación donde los estudiantes puedan 

interactuar directamente con herramientas de IA en proyectos prácticos, fomentando 

así un aprendizaje más activo y significativo. 

Tercera: Dada la falta de relación significativa entre la IA y el desempeño académico, 

se recomienda a las autoridades educativas reevaluar cómo se está midiendo el 

desempeño académico en el contexto de la educación asistida por IA. Se sugiere 

desarrollar nuevas métricas que puedan capturar de manera más efectiva las 

habilidades y competencias que la IA puede ayudar a desarrollar, más allá de las 

calificaciones tradicionales. Es importante implementar sistemas de evaluación 
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formativa basados en IA que puedan proporcionar retroalimentación continua y 

personalizada a los estudiantes. Se recomienda también establecer programas de 

tutoría asistida por IA que puedan ofrecer apoyo adicional a los estudiantes que lo 

necesiten, en colaboración con los docentes. Además, se sugiere involucrar a las 

familias en el proceso de seguimiento del desempeño académico, proporcionándoles 

acceso a dashboards o informes generados por IA que ofrezcan una visión más 

holística del progreso de sus hijos. 

Cuarta: Considerando la ausencia de una relación significativa entre la IA y el 

pensamiento crítico, se recomienda a las autoridades educativas diseñar e 

implementar estrategias específicas para fomentar el pensamiento crítico utilizando 

la IA como herramienta. Se sugiere desarrollar proyectos interdisciplinarios que 

requieran que los estudiantes utilicen herramientas de IA para analizar problemas 

complejos, evaluar fuentes de información y desarrollar argumentos basados en 

evidencia. Es crucial capacitar a los docentes en metodologías que promuevan el 

pensamiento crítico en entornos de aprendizaje asistidos por IA. Se recomienda 

también organizar debates y foros, tanto presenciales como virtuales, donde los 

estudiantes puedan discutir y reflexionar críticamente sobre las implicaciones éticas 

y sociales de la IA. Además, se sugiere involucrar a la comunidad local en estos 

esfuerzos, organizando eventos como hackatones o ferias de ciencia centradas en la 

IA, donde los estudiantes puedan presentar proyectos que demuestren pensamiento 

crítico y creatividad en el uso de estas tecnologías. 
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Anexos 

Anexo 1. Matriz de operacionalización de las variables 

Variables Definición Conceptual Definición operacional Dimensiones Indicadores Escala de medición 

Inteligencia 
Artificial 

La inteligencia artificial implica que 
las máquinas puedan emular el 
pensamiento humano y ejecutar 
actividades que típicamente 
necesitan inteligencia humana, tales 
como aprender, resolver problemas 
y tomar decisiones. En el ámbito del 
rendimiento académico, la IA se 
emplea en la creación de 
herramientas y sistemas destinados 
a mejorar la educación, 
proporcionando recursos adaptados 
a cada estudiante, retroalimentación 
ajustada a sus necesidades y 
análisis de datos para optimizar el 
proceso educativo y potenciar los 
logros estudiantiles (Pardiñas, 
2020). 

Para medir la variable 
inteligencia artificial, se 
utilizará la teoría de la 
Mente como Sistema de 
Símbolos de Allen 
Newell y Herbert Simón 
(1972) presentándose 
en las dimensiones, 
herramientas de 
inteligencia artificial, 
infraestructura y 
desarrollo tecnológicos, 
los cuales serán 
tomados en cuenta para 
la elaboración de los 12 
ítems. 

  

D1: Personalización 
del aprendizaje 

Adaptación de contenidos 

Nunca= 1           
Casi nunca = 2 
A veces = 3          
Casi siempre= 4                   
Siempre=5 

 

Baremos: 

Bajo [36 a 84] 

Medio [85 a 132] 

Alto [133 a 180] 

Relevancia de los materiales 

Diversificación de métodos de enseñanza 

D2: Interacción 
humano-

computadora 

Facilidad de uso 

Accesibilidad de las plataformas 

Interactividad del sistema 

D3: Evaluación y 
retroalimentación 

Frecuencia de retroalimentación 

Claridad de la retroalimentación 

Evaluación continua 

D3: Engagement del 
estudiante 

Motivación durante el aprendizaje 

Interés en las actividades 

Participación activa 

Rendimiento 
académico 

Según Ausubel (1968), el 
rendimiento académico se refiere a 
la capacidad de los estudiantes para 
comprender, retener y aplicar los 
conocimientos adquiridos en el 
contexto educativo. Desde esta 
perspectiva, el rendimiento 
académico se ve influido por la 
profundidad de la comprensión de 
los conceptos, la capacidad para 
relacionar los nuevos conocimientos 
con el conocimiento previo de 
manera significativa, y la habilidad 
para aplicar estos conocimientos en 
diversas situaciones. 

Para medir la variable 
rendimiento académico, 
se utilizará la teoría del 
aprendizaje significativo 
de Ausubel (1968), 
presentándose en las 
dimensiones, 
aprendizaje, desarrollo 
académico, habilidades 
de pensamiento crítico, 
los cuales servirán para 
la construcción de los 
12 ítems del 
cuestionario. 

  

D1: Aprendizaje 

Capacidad para relacionar conceptos previos 
con nuevos 

Nunca= 1       

Casi nunca = 2 
A veces = 3     

Casi siempre= 4                   
Siempre=5 

Baremos 

Bajo [24 a 56]  

Medio [57 a 88] 

Alto [89 a 120] 

Habilidad para organizar y jerarquizar la 
información 

Transferencia de conocimientos 

D2: Desempeño 
académico 

Cantidad de información retenida a largo 
plazo 

Uso de conceptos aprendidos en la 
resolución de problemas 

D3: Pensamiento 
crítico 

Evaluación crítica de la información 

 Solución de problemas complejos 

Participación en debates y discusiones 

  



 
 

Matriz de consistencia de las variables 

Título: Inteligencia Artificial y percepción del rendimiento académico en estudiantes de una institución educativa del 

distrito de Villa el Salvador 2024 

Problema Objetivos Hipótesis Variables e indicadores 

Problema principal 

¿Cuál es la relación que 
existe entre la inteligencia 
artificial y la percepción sobre 
el rendimiento académico en 
estudiantes de una institución 
educativa del distrito de Villa 
el Salvador 2024?, 

Problemas específicos 

P1: ¿Cuál es la relación que 
existe entre la inteligencia 
artificial y el aprendizaje de 
los estudiantes de una 
institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024? 

P2: ¿Cuál es la relación que 
existe entre la inteligencia 
artificial y el desempeño 
académico de los estudiantes 
de una institución educativa 
del distrito de Villa el 
Salvador 2024? 

P3: ¿Cuál es la relación que 
existe entre la inteligencia 
artificial y el pensamiento 
crítico de los estudiantes de 
una institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024? 

Objetivo general 

determinar la relación que 
existe entre la inteligencia 
artificial y percepción del 
rendimiento académico en 
estudiantes de una 
institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024 

Objetivos específicos 

O1: Determinar la relación 
que existe entre la 
inteligencia artificial y el 
aprendizaje de los 
estudiantes de una 
institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024. 

O2: Determinar la relación 
que existe entre la 
inteligencia artificial y el 
desempeño académico de 
los estudiantes de una 
institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024. 

O3: Determinar la relación 
que existe entre la 
inteligencia artificial y el 
pensamiento crítico de los 
estudiantes de una 
institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 
2024. 

Hipótesis general 

La inteligencia artificial se 
relaciona significativamente con 
la percepción del rendimiento 
académico de los estudiantes de 
una institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 2024 

Como hipótesis nula 

H0: La inteligencia artificial no se 
relaciona significativamente con 
la percepción del rendimiento 
académico de los estudiantes de 
una institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 2024 

Hipótesis específicas 

H1: Existe relación significativa 
entre la inteligencia artificial y el 
aprendizaje de los estudiantes de 
una institución educativa del 
distrito de Villa el Salvador 2024. 

H2: Existe relación significativa 
entre la inteligencia artificial y el 
desempeño académico de los 
estudiantes de una institución 
educativa del distrito de Villa el 
Salvador 2024. 

H3: Existe relación significativa 
entre la inteligencia artificial y el 
pensamiento crítico de los 
estudiantes de una institución 
educativa del distrito de Villa el 
Salvador 2024. 

Variable(X): Inteligencia artificial 

Dimensiones Indicadores: Ítems Escala y valores 

Personalización 
del aprendizaje 

Adaptación de contenidos 

1-9 Nunca= 1          

Casi nunca = 2 
A veces = 3     

Casi siempre= 4                        
Siempre= 5 

Baremos: 

Bajo [36 a 84] 

Medio [85 a 132] 

Alto [133 a 180]  

Relevancia de los materiales 

Diversificación de métodos de enseñanza 

Interacción 
humano-

computadora 

Facilidad de uso 

10-18 Accesibilidad de las plataformas 

Interactividad del sistema 

Evaluación y 
retroalimentación 

Frecuencia de retroalimentación 

19-27 Claridad de la retroalimentación 

Evaluación continua 

Engagement del 
estudiante 

Motivación durante el aprendizaje 
28-36 

 
Interés en las actividades 

Participación activa 

Variable(Y): Rendimiento académico 

Dimensiones Indicadores Ítems Escala y valores 

Aprendizaje 

Capacidad para relacionar conceptos previos con 
nuevos 

1-9 

Nunca= 1       

Casi nunca = 2 
A veces = 3     

Casi siempre= 4                   
Siempre=5 

Baremos 

Bajo [24 a 56]  

Medio [57 a 88] 

Alto [89 a 120] 

Habilidad para organizar y jerarquizar la 
información 

Transferencia de conocimientos 

Desempeño 
académico 

Cantidad de información retenida a largo plazo 

10-15 Uso de conceptos aprendidos en la resolución de 
problemas 

Habilidades de 
pensamiento 

crítico 

Evaluación crítica de la información 

16-24 
 Solución de problemas complejos 

Participación en debates y discusiones 



 
 

Anexo 2. Instrumentos de recolección de datos 

 



 
 

 

 
  



 
 

 

 
  



 
 

Anexo 3. Ficha de validación de instrumentos 

 

Ficha de validación de contenido para un instrumento 

 

INSTRUCCIÓN: A continuación, se le hace llegar el instrumento de recolección de 

datos (Cuestionario/Guía de entrevista) que permitirá recoger la información en la 

presente investigación: Inteligencia Artificial y percepción del rendimiento 

académico en estudiantes de una institución educativa del distrito de Villa el 

Salvador 2024. Por lo que se le solicita que tenga a bien evaluar el instrumento, 

haciendo, de ser caso, las sugerencias para realizar las correcciones pertinentes. Los 

criterios de validación de contenido son: 

 

Criterios Detalle Calificación 

Suficiencia 

El/la ítem/pregunta pertenece a la 

dimensión/subcategoría y basta para obtener 

la medición de esta 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Claridad 

El/la ítem/pregunta se comprende fácilmente, 

es decir, su sintáctica y semántica son 

adecuadas 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Coherencia 
El/la ítem/pregunta tiene relación lógica con el 

indicador que está midiendo 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Relevancia 
El/la ítem/pregunta es esencial o importante, 

es decir, debe ser incluido 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Nota. Criterios adaptados de la propuesta de Escobar y Cuervo (2008). 

 

 

 

  



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Inteligencia artificial 

 

Definición de la variable: 

Beverly Park Woolf, en su libro "Building Intelligent Interactive Tutors: Student-centered strategies for revolutionizing e-learning," proporciona una concepción 

detallada de la inteligencia artificial (IA). Woolf (2013) describe la IA como un campo de la informática dedicado a crear sistemas capaces de realizar tareas 

que normalmente requerirían inteligencia humana. Estas tareas incluyen razonamiento, aprendizaje, reconocimiento de patrones, comprensión del lenguaje 

natural, percepción y toma de decisiones. 

DIMENSIONES Indicador Ítem 
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Adaptación de 
contenidos 

1. Los contenidos de las lecciones proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL se adaptan 
a mi ritmo de aprendizaje. 

1 1 1 1  

2. Las actividades que realizo en clase, generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL, se ajustan 
a mi nivel de comprensión. 

1 1 1 1  

3. Los ejercicios que recibo a través de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son adecuados para mi 
nivel de conocimiento. 

1 1 1 1  

Relevancia de 
los materiales 

4. Los materiales de estudio proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son relevantes 
para lo que estoy aprendiendo. 

1 1 1 1  

5. Encuentro útiles los recursos proporcionados por las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

6. Los ejemplos utilizados en las lecciones de INTELIGENCIA ARTIFICIAL son aplicables a lo que 
estoy estudiando. 

1 1 1 1  

Diversificación 
de métodos de 

enseñanza 

7. Recibo diferentes tipos de explicaciones según mis necesidades gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

8. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL ofrecen diversas formas de 
aprender. 

1 1 1 1  

9. Puedo aprender de varias maneras (videos, textos, actividades interactivas) gracias a la 
tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Facilidad de uso 

10. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL son fáciles de usar. 1 1 1 1  

11. Me siento cómodo utilizando las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

12. Entiendo cómo utilizar los recursos tecnológicos de INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin dificultad. 1 1 1 1  

Accesibilidad de 
las plataformas 

13. Puedo acceder a las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin problemas. 1 1 1 1  

14. No tengo dificultades para conectarme a las herramientas tecnológicas que usan 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  



 
 

15. Las plataformas educativas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL están disponibles cuando 
las necesito 

1 1 1 1  

Interactividad del 
sistema 

16. El sistema de INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde rápidamente a mis acciones. 1 1 1 1  

17. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL interactúan conmigo de 
manera efectiva. 

1 1 1 1  

18. El software educativo con INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde adecuadamente a mis 
entradas. 

1 1 1 1  
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Frecuencia de 
retroalimentación 

19. Recibo comentarios sobre mi rendimiento de manera frecuente gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

20. Mis profesores me dan retroalimentación regularmente a través de la tecnología basada en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

21. Las plataformas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me informan sobre mi progreso 
continuamente. 

1 1 1 1  

Claridad de la 
retroalimentación 

22. Los comentarios que recibo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son claros y me ayudan a 
mejorar. 

1 1 1 1  

23. La retroalimentación que obtengo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL es fácil de entender. 1 1 1 1  

24. Los informes de rendimiento generados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son detallados y 
útiles para mi aprendizaje. 

1 1 1 1  

Evaluación 
continua 

25. Mi progreso es evaluado de manera constante por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

26. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL monitorean mi avance en 
cada lección. 

1 1 1 1  

27. Recibo evaluaciones regulares para medir mi desempeño a través de la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Motivación 
durante el 

aprendizaje 

28. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
motivado para aprender. 

1 1 1 1  

29. Me siento más interesado en las lecciones cuando utilizo tecnología con INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

30. La tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL hace que aprender sea más divertido 
para mí. 

1 1 1 1  

Interés en las 
actividades 

31. Las actividades propuestas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son interesantes y divertidas. 1 1 1 1  

32. Disfruto de las tareas y juegos educativos proporcionados por la tecnología de INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

33. Las actividades interactivas generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
concentrado en la clase. 

1 1 1 1  

Participación 
activa 

34. Participó activamente en las actividades gracias a las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

35. La tecnología con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me anima a ser más participativo en clase. 1 1 1 1  

36. Me involucro más en las lecciones cuando se utilizan recursos tecnológicos con 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

 



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 
 

 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir inteligencia artificial 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de inteligencia artificial de los 

estudiantes de una institución educativa del 

distrito de Villa el Salvador 2024. 

Nombres y apellidos del experto Doctor. Raúl Delgado Arenas 

Documento de identidad 10366449 

Años de experiencia en el área 35 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANO 

Institución UCV 

Cargo DOCENTE RENACYT. 

Número telefónico 966719861 

Firma 

 

Fecha 02-06-2024 

 

 
 
  



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Rendimiento académico 

 

Definición de la variable: 

Según Ausubel (1968), el rendimiento académico se refiere a la capacidad de los estudiantes para comprender, retener y aplicar los conocimientos adquiridos 

en el contexto educativo. Desde esta perspectiva, el rendimiento académico se ve influido por la profundidad de la comprensión de los conceptos, la capacidad 

para relacionar los nuevos conocimientos con el conocimiento previo de manera significativa, y la habilidad para aplicar estos conocimientos en diversas 

situaciones. 

DIMENSIONES Indicador Ítem 
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Capacidad para 
relacionar 
conceptos 
previos con 
nuevos 

1. Puedo usar lo que ya sé para entender cosas nuevas en clase. 1 1 1 1   

2. Cuando aprendo algo nuevo, puedo explicarlo usando ejemplos que ya 
conozco. 

1 1 1 1 
  

3. Me resulta fácil conectar ideas nuevas con cosas que ya he aprendido. 1 1 1 1   

Habilidad para 
organizar y 
jerarquizar la 
información 

4. Me gusta organizar mis notas en esquemas o dibujos. 1 1 1 1   

5. Puedo ordenar la información nueva en una lista de lo más importante a lo 
menos importante. 

1 1 1 1 
  

6. Me resulta fácil hacer mapas conceptuales para entender mejor los temas. 1 1 1 1   

Transferencia 
de 
conocimientos 

7. Puedo usar lo que aprendo en clase para resolver problemas en la vida real. 1 1 1 1   

8. Me gusta aplicar lo que aprendo en nuevas situaciones. 1 1 1 1   

9. Encuentro formas de usar mis conocimientos en diferentes materias. 1 1 1 1   
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 Cantidad de 
información 
retenida a largo 
plazo 

10. Recuerdo bien lo que aprendo en clase después de varios días. 1 1 1 1   

11. Puedo explicar a mis amigos lo que aprendí hace tiempo. 1 1 1 1   

12. No olvido fácilmente lo que aprendo en la escuela. 1 1 1 1   

Uso de 
conceptos 

13. Puedo usar lo que aprendo para resolver problemas difíciles. 1 1 1 1   

14. Me siento seguro aplicando mis conocimientos en nuevos desafíos. 1 1 1 1   



 
 

aprendidos en 
la resolución de 
problemas 

15. Soy capaz de encontrar soluciones a problemas utilizando lo que he 
aprendido. 

1 1 1 1 
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Evaluación 
crítica de la 
información 

16. Puedo identificar si una información es correcta o no. 1 1 1 1   

17. Me gusta cuestionar lo que aprendo para entender mejor. 1 1 1 1   

18. Puedo explicar por qué algo que aprendí es importante. 1 1 1 1   

Solución de 
problemas 
complejos 

19. Puedo pensar en varias soluciones para un problema difícil. 1 1 1 1   

20. Me gusta buscar diferentes formas de resolver problemas. 1 1 1 1   

21. Puedo encontrar soluciones creativas a problemas complicados. 1 1 1 1   

Participación en 
debates y 
discusiones 

22. Me gusta participar en debates en clase. 1 1 1 1   

23. Disfruto compartir mis ideas y escuchar las de otros. 1 1 1 1   

24. Participó activamente en discusiones sobre temas que aprendemos en 
clase. 

1 1 1 1 
  



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 

Nombre del instrumento 
Cuestionario para medir Rendimiento 

académico 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de percepción sobre el 

rendimiento académico en estudiantes de una 

institución educativa del distrito de Villa el 

Salvador 2024 

Nombres y apellidos del experto Doctor. Raúl Delgado Arenas 

Documento de identidad 10366449 

Años de experiencia en el área 35 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANO 

Institución UCV 

Cargo DOCENTE RENACYT. 

Número telefónico 966719861 

Firma 

 

Fecha 02-06-2024 

 

 

 
 
 
 
 
  



 
 

Ficha de validación de contenido para un instrumento 

 

INSTRUCCIÓN: A continuación, se le hace llegar el instrumento de recolección de 

datos (Cuestionario/Guía de entrevista) que permitirá recoger la información en la 

presente investigación: Inteligencia Artificial y percepción del rendimiento 

académico en estudiantes de una institución educativa del distrito de Villa el 

Salvador 2024. Por lo que se le solicita que tenga a bien evaluar el instrumento, 

haciendo, de ser caso, las sugerencias para realizar las correcciones pertinentes. Los 

criterios de validación de contenido son: 

 

Criterios Detalle Calificación 

Suficiencia 

El/la ítem/pregunta pertenece a la 

dimensión/subcategoría y basta para obtener 

la medición de esta 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Claridad 

El/la ítem/pregunta se comprende fácilmente, 

es decir, su sintáctica y semántica son 

adecuadas 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Coherencia 
El/la ítem/pregunta tiene relación lógica con el 

indicador que está midiendo 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Relevancia 
El/la ítem/pregunta es esencial o importante, 

es decir, debe ser incluido 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Nota. Criterios adaptados de la propuesta de Escobar y Cuervo (2008). 

 

 

 

  



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Inteligencia artificial 

 

Definición de la variable: 

Beverly Park Woolf, en su libro "Building Intelligent Interactive Tutors: Student-centered strategies for revolutionizing e-learning," proporciona una concepción 

detallada de la inteligencia artificial (IA). Woolf (2013) describe la IA como un campo de la informática dedicado a crear sistemas capaces de realizar tareas 

que normalmente requerirían inteligencia humana. Estas tareas incluyen razonamiento, aprendizaje, reconocimiento de patrones, comprensión del lenguaje 

natural, percepción y toma de decisiones. 

DIMENSIONES Indicador Ítem 
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Adaptación de 
contenidos 

1. Los contenidos de las lecciones proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL se adaptan 
a mi ritmo de aprendizaje. 

1 1 1 1  

2. Las actividades que realizo en clase, generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL, se ajustan 
a mi nivel de comprensión. 

1 1 1 1  

3. Los ejercicios que recibo a través de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son adecuados para mi 
nivel de conocimiento. 

1 1 1 1  

Relevancia de 
los materiales 

4. Los materiales de estudio proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son relevantes 
para lo que estoy aprendiendo. 

1 1 1 1  

5. Encuentro útiles los recursos proporcionados por las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

6. Los ejemplos utilizados en las lecciones de INTELIGENCIA ARTIFICIAL son aplicables a lo que 
estoy estudiando. 

1 1 1 1  

Diversificación 
de métodos de 

enseñanza 

7. Recibo diferentes tipos de explicaciones según mis necesidades gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

8. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL ofrecen diversas formas de 
aprender. 

1 1 1 1  

9. Puedo aprender de varias maneras (videos, textos, actividades interactivas) gracias a la 
tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Facilidad de uso 

10. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL son fáciles de usar. 1 1 1 1  

11. Me siento cómodo utilizando las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

12. Entiendo cómo utilizar los recursos tecnológicos de INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin dificultad. 1 1 1 1  

Accesibilidad de 
las plataformas 

13. Puedo acceder a las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin problemas. 1 1 1 1  

14. No tengo dificultades para conectarme a las herramientas tecnológicas que usan 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

15. Las plataformas educativas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL están disponibles 
cuando las necesito 

1 1 1 1  

16. El sistema de INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde rápidamente a mis acciones. 1 1 1 1  



 
 

Interactividad del 
sistema 

17. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL interactúan conmigo de 
manera efectiva. 

1 1 1 1  

18. El software educativo con INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde adecuadamente a mis 
entradas. 

1 1 1 1  
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Frecuencia de 
retroalimentación 

19. Recibo comentarios sobre mi rendimiento de manera frecuente gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

20. Mis profesores me dan retroalimentación regularmente a través de la tecnología basada en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

21. Las plataformas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me informan sobre mi progreso 
continuamente. 

1 1 1 1  

Claridad de la 
retroalimentación 

22. Los comentarios que recibo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son claros y me ayudan a 
mejorar. 

1 1 1 1  

23. La retroalimentación que obtengo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL es fácil de entender. 1 1 1 1  

24. Los informes de rendimiento generados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son detallados y 
útiles para mi aprendizaje. 

1 1 1 1  

Evaluación 
continua 

25. Mi progreso es evaluado de manera constante por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

26. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL monitorean mi avance en 
cada lección. 

1 1 1 1  

27. Recibo evaluaciones regulares para medir mi desempeño a través de la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Motivación 
durante el 

aprendizaje 

28. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
motivado para aprender. 

1 1 1 1  

29. Me siento más interesado en las lecciones cuando utilizo tecnología con INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

30. La tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL hace que aprender sea más divertido 
para mí. 

1 1 1 1  

Interés en las 
actividades 

31. Las actividades propuestas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son interesantes y divertidas. 1 1 1 1  

32. Disfruto de las tareas y juegos educativos proporcionados por la tecnología de INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

33. Las actividades interactivas generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
concentrado en la clase. 

1 1 1 1  

Participación 
activa 

34. Participó activamente en las actividades gracias a las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

35. La tecnología con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me anima a ser más participativo en clase. 1 1 1 1  

36. Me involucro más en las lecciones cuando se utilizan recursos tecnológicos con 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 
 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir inteligencia artificial 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de inteligencia artificial de los 

estudiantes de una institución educativa del 

distrito de Villa el Salvador 2024. 

Nombres y apellidos del experto Rommel Lizandro Crispín 

Documento de identidad 09554022 

Años de experiencia en el área 11 en docencia 

Máximo Grado Académico Doctor en Administración de la Educación 

Nacionalidad  Peruana 

Institución Universidad César Vallejo 

Cargo Docente TC 

Número telefónico 941397665 

Firma 
   

 

Fecha   05 /06/2024 

 

 
  



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Rendimiento académico 

 

Definición de la variable: 

Según Ausubel (1968), el rendimiento académico se refiere a la capacidad de los estudiantes para comprender, retener y aplicar los conocimientos adquiridos 

en el contexto educativo. Desde esta perspectiva, el rendimiento académico se ve influido por la profundidad de la comprensión de los conceptos, la capacidad 

para relacionar los nuevos conocimientos con el conocimiento previo de manera significativa, y la habilidad para aplicar estos conocimientos en diversas 

situaciones. 
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Capacidad para 
relacionar 
conceptos 
previos con 
nuevos 

1. Puedo usar lo que ya sé para entender cosas nuevas en clase. 1 1 1 1   

2. Cuando aprendo algo nuevo, puedo explicarlo usando ejemplos que ya 
conozco. 

1 1 1 1 
  

3. Me resulta fácil conectar ideas nuevas con cosas que ya he aprendido. 1 1 1 1   

Habilidad para 
organizar y 
jerarquizar la 
información 

4. Me gusta organizar mis notas en esquemas o dibujos. 1 1 1 1   

5. Puedo ordenar la información nueva en una lista de lo más importante a lo 
menos importante. 

1 1 1 1 
  

6. Me resulta fácil hacer mapas conceptuales para entender mejor los temas. 1 1 1 1   

Transferencia 
de 
conocimientos 

7. Puedo usar lo que aprendo en clase para resolver problemas en la vida real. 1 1 1 1   

8. Me gusta aplicar lo que aprendo en nuevas situaciones. 1 1 1 1   

9. Encuentro formas de usar mis conocimientos en diferentes materias. 1 1 1 1   
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 Cantidad de 
información 
retenida a largo 
plazo 

10. Recuerdo bien lo que aprendo en clase después de varios días. 1 1 1 1   

11. Puedo explicar a mis amigos lo que aprendí hace tiempo. 1 1 1 1   

12. No olvido fácilmente lo que aprendo en la escuela. 1 1 1 1   

Uso de 
conceptos 

13. Puedo usar lo que aprendo para resolver problemas difíciles. 1 1 1 1   

14. Me siento seguro aplicando mis conocimientos en nuevos desafíos. 1 1 1 1   



 
 

aprendidos en 
la resolución de 
problemas 

15. Soy capaz de encontrar soluciones a problemas utilizando lo que he 
aprendido. 

1 1 1 1 
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Evaluación 
crítica de la 
información 

16. Puedo identificar si una información es correcta o no. 1 1 1 1   

17. Me gusta cuestionar lo que aprendo para entender mejor. 1 1 1 1   

18. Puedo explicar por qué algo que aprendí es importante. 1 1 1 1   

Solución de 
problemas 
complejos 

19. Puedo pensar en varias soluciones para un problema difícil. 1 1 1 1   

20. Me gusta buscar diferentes formas de resolver problemas. 1 1 1 1   

21. Puedo encontrar soluciones creativas a problemas complicados. 1 1 1 1   

Participación en 
debates y 
discusiones 

22. Me gusta participar en debates en clase. 1 1 1 1   

23. Disfruto compartir mis ideas y escuchar las de otros. 1 1 1 1   

24. Participó activamente en discusiones sobre temas que aprendemos en 
clase. 

1 1 1 1 
  

 



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 
 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir Rendimiento académico 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de percepción sobre el rendimiento 

académico en estudiantes de una institución 

educativa del distrito de Villa el Salvador 2024 

Nombres y apellidos del experto Rommel Lizandro Crispín 

Documento de identidad 09554022 

Años de experiencia en el área 11 en docencia 

Máximo Grado Académico Doctor en Administración de la Educación 

Nacionalidad  Peruana 

Institución Universidad César Vallejo 

Cargo Docente TC 

Número telefónico 941397665 

Firma 
   

 

Fecha   05 /06/2024 

 

 
 
 
 
 

  



 
 

Ficha de validación de contenido para un instrumento 

 

INSTRUCCIÓN: A continuación, se le hace llegar el instrumento de recolección de 

datos (Cuestionario/Guía de entrevista) que permitirá recoger la información en la 

presente investigación: Inteligencia Artificial y percepción del rendimiento 

académico en estudiantes de una institución educativa del distrito de Villa el 

Salvador 2024. Por lo que se le solicita que tenga a bien evaluar el instrumento, 

haciendo, de ser caso, las sugerencias para realizar las correcciones pertinentes. Los 

criterios de validación de contenido son: 

 

Criterios Detalle Calificación 

Suficiencia 

El/la ítem/pregunta pertenece a la 

dimensión/subcategoría y basta para obtener 

la medición de esta 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Claridad 

El/la ítem/pregunta se comprende fácilmente, 

es decir, su sintáctica y semántica son 

adecuadas 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Coherencia 
El/la ítem/pregunta tiene relación lógica con el 

indicador que está midiendo 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Relevancia 
El/la ítem/pregunta es esencial o importante, 

es decir, debe ser incluido 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Nota. Criterios adaptados de la propuesta de Escobar y Cuervo (2008). 

 

 

 

  



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Inteligencia artificial 

 

Definición de la variable: 

Beverly Park Woolf, en su libro "Building Intelligent Interactive Tutors: Student-centered strategies for revolutionizing e-learning," proporciona una concepción 

detallada de la inteligencia artificial (IA). Woolf (2013) describe la IA como un campo de la informática dedicado a crear sistemas capaces de realizar tareas 

que normalmente requerirían inteligencia humana. Estas tareas incluyen razonamiento, aprendizaje, reconocimiento de patrones, comprensión del lenguaje 

natural, percepción y toma de decisiones. 
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Adaptación de 
contenidos 

1. Los contenidos de las lecciones proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL se adaptan 
a mi ritmo de aprendizaje. 

1 1 1 1  

2. Las actividades que realizo en clase, generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL, se ajustan 
a mi nivel de comprensión. 

1 1 1 1  

3. Los ejercicios que recibo a través de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son adecuados para mi 
nivel de conocimiento. 

1 1 1 1  

Relevancia de 
los materiales 

4. Los materiales de estudio proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son relevantes 
para lo que estoy aprendiendo. 

1 1 1 1  

5. Encuentro útiles los recursos proporcionados por las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

6. Los ejemplos utilizados en las lecciones de INTELIGENCIA ARTIFICIAL son aplicables a lo que 
estoy estudiando. 

1 1 1 1  

Diversificación 
de métodos de 

enseñanza 

7. Recibo diferentes tipos de explicaciones según mis necesidades gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

8. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL ofrecen diversas formas de 
aprender. 

1 1 1 1  

9. Puedo aprender de varias maneras (videos, textos, actividades interactivas) gracias a la 
tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Facilidad de uso 

10. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL son fáciles de usar. 1 1 1 1  

11. Me siento cómodo utilizando las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

12. Entiendo cómo utilizar los recursos tecnológicos de INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin dificultad. 1 1 1 1  

Accesibilidad de 
las plataformas 

13. Puedo acceder a las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin problemas. 1 1 1 1  

14. No tengo dificultades para conectarme a las herramientas tecnológicas que usan 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

15. Las plataformas educativas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL están disponibles 
cuando las necesito 

1 1 1 1  

16. El sistema de INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde rápidamente a mis acciones. 1 1 1 1  



 
 

Interactividad del 
sistema 

17. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL interactúan conmigo de 
manera efectiva. 

1 1 1 1  

18. El software educativo con INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde adecuadamente a mis 
entradas. 

1 1 1 1  
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Frecuencia de 
retroalimentación 

19. Recibo comentarios sobre mi rendimiento de manera frecuente gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

20. Mis profesores me dan retroalimentación regularmente a través de la tecnología basada en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

21. Las plataformas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me informan sobre mi progreso 
continuamente. 

1 1 1 1  

Claridad de la 
retroalimentación 

22. Los comentarios que recibo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son claros y me ayudan a 
mejorar. 

1 1 1 1  

23. La retroalimentación que obtengo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL es fácil de entender. 1 1 1 1  

24. Los informes de rendimiento generados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son detallados y 
útiles para mi aprendizaje. 

1 1 1 1  

Evaluación 
continua 

25. Mi progreso es evaluado de manera constante por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

26. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL monitorean mi avance en 
cada lección. 

1 1 1 1  

27. Recibo evaluaciones regulares para medir mi desempeño a través de la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Motivación 
durante el 

aprendizaje 

28. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
motivado para aprender. 

1 1 1 1  

29. Me siento más interesado en las lecciones cuando utilizo tecnología con INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

30. La tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL hace que aprender sea más divertido 
para mí. 

1 1 1 1  

Interés en las 
actividades 

31. Las actividades propuestas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son interesantes y divertidas. 1 1 1 1  

32. Disfruto de las tareas y juegos educativos proporcionados por la tecnología de INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

33. Las actividades interactivas generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
concentrado en la clase. 

1 1 1 1  

Participación 
activa 

34. Participó activamente en las actividades gracias a las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

35. La tecnología con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me anima a ser más participativo en clase. 1 1 1 1  

36. Me involucro más en las lecciones cuando se utilizan recursos tecnológicos con 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 

 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir inteligencia artificial 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de inteligencia artificial de los 

estudiantes de una institución educativa del 

distrito de Villa el Salvador 2024. 

Nombres y apellidos del experto Doctora Genoveva Varillas Alania 

Documento de identidad 21135046 

Años de experiencia en el área 1 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANA 

Institución UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO 

Cargo DOCENTE 

Número telefónico 

 
94042283 

 

Firma 

  

Fecha 28/06/2024 



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Rendimiento académico 

 

Definición de la variable: 

Según Ausubel (1968), el rendimiento académico se refiere a la capacidad de los estudiantes para comprender, retener y aplicar los conocimientos adquiridos 

en el contexto educativo. Desde esta perspectiva, el rendimiento académico se ve influido por la profundidad de la comprensión de los conceptos, la capacidad 

para relacionar los nuevos conocimientos con el conocimiento previo de manera significativa, y la habilidad para aplicar estos conocimientos en diversas 

situaciones. 
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Capacidad para 
relacionar 
conceptos 
previos con 
nuevos 

1. Puedo usar lo que ya sé para entender cosas nuevas en clase. 1 1 1 1   

2. Cuando aprendo algo nuevo, puedo explicarlo usando ejemplos que ya 
conozco. 

1 1 1 1 
  

3. Me resulta fácil conectar ideas nuevas con cosas que ya he aprendido. 1 1 1 1   

Habilidad para 
organizar y 
jerarquizar la 
información 

4. Me gusta organizar mis notas en esquemas o dibujos. 1 1 1 1   

5. Puedo ordenar la información nueva en una lista de lo más importante a lo 
menos importante. 

1 1 1 1 
  

6. Me resulta fácil hacer mapas conceptuales para entender mejor los temas. 1 1 1 1   

Transferencia 
de 
conocimientos 

7. Puedo usar lo que aprendo en clase para resolver problemas en la vida real. 1 1 1 1   

8. Me gusta aplicar lo que aprendo en nuevas situaciones. 1 1 1 1   

9. Encuentro formas de usar mis conocimientos en diferentes materias. 1 1 1 1   
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 Cantidad de 
información 
retenida a largo 
plazo 

10. Recuerdo bien lo que aprendo en clase después de varios días. 1 1 1 1   

11. Puedo explicar a mis amigos lo que aprendí hace tiempo. 1 1 1 1   

12. No olvido fácilmente lo que aprendo en la escuela. 1 1 1 1   

Uso de 
conceptos 

13. Puedo usar lo que aprendo para resolver problemas difíciles. 1 1 1 1   

14. Me siento seguro aplicando mis conocimientos en nuevos desafíos. 1 1 1 1   



 
 

aprendidos en 
la resolución de 
problemas 

15. Soy capaz de encontrar soluciones a problemas utilizando lo que he 
aprendido. 

1 1 1 1 
  

D
im

e
n

s
ió

n
: 

p
e

n
s
a
m

ie
n

to
 c

rí
ti

c
o

 

Evaluación 
crítica de la 
información 

16. Puedo identificar si una información es correcta o no. 1 1 1 1   

17. Me gusta cuestionar lo que aprendo para entender mejor. 1 1 1 1   

18. Puedo explicar por qué algo que aprendí es importante. 1 1 1 1   

Solución de 
problemas 
complejos 

19. Puedo pensar en varias soluciones para un problema difícil. 1 1 1 1   

20. Me gusta buscar diferentes formas de resolver problemas. 1 1 1 1   

21. Puedo encontrar soluciones creativas a problemas complicados. 1 1 1 1   

Participación en 
debates y 
discusiones 

22. Me gusta participar en debates en clase. 1 1 1 1   

23. Disfruto compartir mis ideas y escuchar las de otros. 1 1 1 1   

24. Participó activamente en discusiones sobre temas que aprendemos en 
clase. 

1 1 1 1 
  

 



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir Rendimiento académico 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de percepción sobre el rendimiento 

académico en estudiantes de una institución 

educativa del distrito de Villa el Salvador 2024 

Nombres y apellidos del experto Doctora Genoveva Varillas Alania 

Documento de identidad 21135046 

Años de experiencia en el área 1 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANA 

Institución UNIVERSIDAD CESAR VALLEJO 

Cargo DOCENTE 

Número telefónico 

 
94042283 

 

Firma 

  

Fecha 28/06/2024 

 

  



 
 

Ficha de validación de contenido para un instrumento 

 

INSTRUCCIÓN: A continuación, se le hace llegar el instrumento de recolección de 

datos (Cuestionario/Guía de entrevista) que permitirá recoger la información en la 

presente investigación: Inteligencia Artificial y percepción del rendimiento 

académico en estudiantes de una institución educativa del distrito de 

Villa el Salvador 2024. Por lo que se le solicita que tenga a bien evaluar el 

instrumento, haciendo, de ser caso, las sugerencias para realizar las correcciones 

pertinentes. Los criterios de validación de contenido son: 

 

Criterios Detalle Calificación 

Suficiencia 

El/la ítem/pregunta pertenece a la 

dimensión/subcategoría y basta para obtener 

la medición de esta 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Claridad 

El/la ítem/pregunta se comprende fácilmente, 

es decir, su sintáctica y semántica son 

adecuadas 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Coherencia 
El/la ítem/pregunta tiene relación lógica con 

el indicador que está midiendo 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Relevancia 
El/la ítem/pregunta es esencial o importante, 

es decir, debe ser incluido 

1: de acuerdo 

0: en desacuerdo 

Nota. Criterios adaptados de la propuesta de Escobar y Cuervo (2008). 

 

 



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Inteligencia artificial 

 

Definición de la variable: 

Beverly Park Woolf, en su libro "Building Intelligent Interactive Tutors: Student-centered strategies for revolutionizing e-learning," proporciona una concepción 

detallada de la inteligencia artificial (IA). Woolf (2013) describe la IA como un campo de la informática dedicado a crear sistemas capaces de realizar tareas 

que normalmente requerirían inteligencia humana. Estas tareas incluyen razonamiento, aprendizaje, reconocimiento de patrones, comprensión del lenguaje 

natural, percepción y toma de decisiones. 
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Adaptación de 
contenidos 

1. Los contenidos de las lecciones proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL se adaptan 
a mi ritmo de aprendizaje. 

1 1 1 1  

2. Las actividades que realizo en clase, generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL, se ajustan 
a mi nivel de comprensión. 

1 1 1 1  

3. Los ejercicios que recibo a través de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son adecuados para mi 
nivel de conocimiento. 

1 1 1 1  

Relevancia de 
los materiales 

4. Los materiales de estudio proporcionados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son relevantes 
para lo que estoy aprendiendo. 

1 1 1 1  

5. Encuentro útiles los recursos proporcionados por las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

6. Los ejemplos utilizados en las lecciones de INTELIGENCIA ARTIFICIAL son aplicables a lo que 
estoy estudiando. 

1 1 1 1  

Diversificación 
de métodos de 

enseñanza 

7. Recibo diferentes tipos de explicaciones según mis necesidades gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

8. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL ofrecen diversas formas de 
aprender. 

1 1 1 1  

9. Puedo aprender de varias maneras (videos, textos, actividades interactivas) gracias a la 
tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Facilidad de uso 

10. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL son fáciles de usar. 1 1 1 1  

11. Me siento cómodo utilizando las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

12. Entiendo cómo utilizar los recursos tecnológicos de INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin dificultad. 1 1 1 1  

Accesibilidad de 
las plataformas 

13. Puedo acceder a las plataformas educativas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL sin problemas. 1 1 1 1  

14. No tengo dificultades para conectarme a las herramientas tecnológicas que usan 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

15. Las plataformas educativas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL están disponibles 
cuando las necesito 

1 1 1 1  

16. El sistema de INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde rápidamente a mis acciones. 1 1 1 1  



 
 

Interactividad del 
sistema 

17. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL interactúan conmigo de 
manera efectiva. 

1 1 1 1  

18. El software educativo con INTELIGENCIA ARTIFICIAL responde adecuadamente a mis 
entradas. 

1 1 1 1  
D

im
e
n
s
ió

n
: 
E

v
a
lu

a
c
ió

n
 y

 r
e
tr

o
a
lim

e
n
ta

c
ió

n
 

Frecuencia de 
retroalimentación 

19. Recibo comentarios sobre mi rendimiento de manera frecuente gracias a la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

20. Mis profesores me dan retroalimentación regularmente a través de la tecnología basada en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

21. Las plataformas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me informan sobre mi progreso 
continuamente. 

1 1 1 1  

Claridad de la 
retroalimentación 

22. Los comentarios que recibo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son claros y me ayudan a 
mejorar. 

1 1 1 1  

23. La retroalimentación que obtengo de la INTELIGENCIA ARTIFICIAL es fácil de entender. 1 1 1 1  

24. Los informes de rendimiento generados por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son detallados y 
útiles para mi aprendizaje. 

1 1 1 1  

Evaluación 
continua 

25. Mi progreso es evaluado de manera constante por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 1 1 1 1  

26. Las herramientas tecnológicas con INTELIGENCIA ARTIFICIAL monitorean mi avance en 
cada lección. 

1 1 1 1  

27. Recibo evaluaciones regulares para medir mi desempeño a través de la INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  
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Motivación 
durante el 

aprendizaje 

28. Las herramientas tecnológicas basadas en INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
motivado para aprender. 

1 1 1 1  

29. Me siento más interesado en las lecciones cuando utilizo tecnología con INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

30. La tecnología basada en INTELIGENCIA ARTIFICIAL hace que aprender sea más divertido 
para mí. 

1 1 1 1  

Interés en las 
actividades 

31. Las actividades propuestas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL son interesantes y divertidas. 1 1 1 1  

32. Disfruto de las tareas y juegos educativos proporcionados por la tecnología de INTELIGENCIA 
ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

33. Las actividades interactivas generadas por la INTELIGENCIA ARTIFICIAL me mantienen 
concentrado en la clase. 

1 1 1 1  

Participación 
activa 

34. Participó activamente en las actividades gracias a las herramientas tecnológicas basadas en 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  

35. La tecnología con INTELIGENCIA ARTIFICIAL me anima a ser más participativo en clase. 1 1 1 1  

36. Me involucro más en las lecciones cuando se utilizan recursos tecnológicos con 
INTELIGENCIA ARTIFICIAL. 

1 1 1 1  



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir inteligencia artificial 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de inteligencia artificial de los 

estudiantes de una institución educativa del 

distrito de Villa el Salvador 2024. 

Nombres y apellidos del experto Doctora. Fátima Brenda Veliz Huanca 

Documento de identidad 44686038 

Años de experiencia en el área 2 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANO 

Institución Universidad César Vallejo 

Cargo DOCENTE 

Número telefónico 998823226 

Firma 

 

Fecha    22/06/2024 



 
 

Matriz de validación del cuestionario de la variable Rendimiento académico 

 

Definición de la variable: 

Según Ausubel (1968), el rendimiento académico se refiere a la capacidad de los estudiantes para comprender, retener y aplicar los conocimientos adquiridos 

en el contexto educativo. Desde esta perspectiva, el rendimiento académico se ve influido por la profundidad de la comprensión de los conceptos, la capacidad 

para relacionar los nuevos conocimientos con el conocimiento previo de manera significativa, y la habilidad para aplicar estos conocimientos en diversas 

situaciones. 

DIMENSIONES Indicador Ítem 

S
u

fi
c
ie

n
c
ia

 

C
la

ri
d

a
d

 

C
o

h
e
re

n
c

ia
 

R
e
le

v
a
n

c
ia

 

Observación 

D
im

e
n

s
ió

n
: 

A
p

re
n

d
iz

a
je

 

Capacidad para 
relacionar 
conceptos 
previos con 
nuevos 

1. Puedo usar lo que ya sé para entender cosas nuevas en clase. 1 1 1 1   

2. Cuando aprendo algo nuevo, puedo explicarlo usando ejemplos que ya 
conozco. 

1 1 1 1 
  

3. Me resulta fácil conectar ideas nuevas con cosas que ya he aprendido. 1 1 1 1   

Habilidad para 
organizar y 
jerarquizar la 
información 

4. Me gusta organizar mis notas en esquemas o dibujos. 1 1 1 1   

5. Puedo ordenar la información nueva en una lista de lo más importante a lo 
menos importante. 

1 1 1 1 
  

6. Me resulta fácil hacer mapas conceptuales para entender mejor los temas. 1 1 1 1   

Transferencia 
de 
conocimientos 

7. Puedo usar lo que aprendo en clase para resolver problemas en la vida real. 1 1 1 1   

8. Me gusta aplicar lo que aprendo en nuevas situaciones. 1 1 1 1   

9. Encuentro formas de usar mis conocimientos en diferentes materias. 1 1 1 1   

D
im

e
n

s
ió

n
: 

D
e
s
e
m

p
e

ñ
o

 

a
c
a
d

é
m

ic
o

 Cantidad de 
información 
retenida a largo 
plazo 

10. Recuerdo bien lo que aprendo en clase después de varios días. 1 1 1 1   

11. Puedo explicar a mis amigos lo que aprendí hace tiempo. 1 1 1 1   

12. No olvido fácilmente lo que aprendo en la escuela. 1 1 1 1   

Uso de 
conceptos 

13. Puedo usar lo que aprendo para resolver problemas difíciles. 1 1 1 1   

14. Me siento seguro aplicando mis conocimientos en nuevos desafíos. 1 1 1 1   



 
 

aprendidos en 
la resolución de 
problemas 

15. Soy capaz de encontrar soluciones a problemas utilizando lo que he 
aprendido. 

1 1 1 1 
  

D
im

e
n

s
ió

n
: 

p
e

n
s
a
m

ie
n

to
 c

rí
ti

c
o

 

Evaluación 
crítica de la 
información 

16. Puedo identificar si una información es correcta o no. 1 1 1 1   

17. Me gusta cuestionar lo que aprendo para entender mejor. 1 1 1 1   

18. Puedo explicar por qué algo que aprendí es importante. 1 1 1 1   

Solución de 
problemas 
complejos 

19. Puedo pensar en varias soluciones para un problema difícil. 1 1 1 1   

20. Me gusta buscar diferentes formas de resolver problemas. 1 1 1 1   

21. Puedo encontrar soluciones creativas a problemas complicados. 1 1 1 1   

Participación en 
debates y 
discusiones 

22. Me gusta participar en debates en clase. 1 1 1 1   

23. Disfruto compartir mis ideas y escuchar las de otros. 1 1 1 1   

24. Participó activamente en discusiones sobre temas que aprendemos en 
clase. 

1 1 1 1 
  

 



 
 

Ficha de validación de juicio de experto 

Nombre del instrumento Cuestionario para medir Rendimiento académico 

Objetivo del instrumento 

Medir el nivel de percepción sobre el rendimiento 

académico en estudiantes de una institución 

educativa del distrito de Villa el Salvador 2024 

Nombres y apellidos del experto Doctora. Fátima Brenda Veliz Huanca 

Documento de identidad 44686038 

Años de experiencia en el área 2 AÑOS 

Máximo Grado Académico DOCTOR 

Nacionalidad PERUANO 

Institución Universidad César Vallejo 

Cargo DOCENTE 

Número telefónico 

 
998823226 

Firma 

 

Fecha 22/06/2024 

 

 
 
 
 
 
 
  



 
 

Validación de contenido 

 

Validez del instrumento Inteligencia Artificial 

Experto 
Aspecto de la validación 

Claridad Pertinencia Relevancia 

1. Dr. Raúl Delgado Arenas x x x 

2. Dr. Rommel Lizandro Crispín x x x 

3. Dra. Genoveva Varillas Alania x x x 

4. Dra. Fátima Brenda Veliz Huanca x x x 

Nota: Certificados de validez (2024).  

 

Validez del instrumento Rendimiento académico 

Experto 
Aspecto de la validación 

Claridad Pertinencia Relevancia 

5. Dr. Raúl Delgado Arenas x x x 

6. Dr. Rommel Lizandro Crispín x x x 

7. Dra. Genoveva Varillas Alania x x x 

8. Dra. Fátima Brenda Veliz Huanca x x x 

Nota: Certificados de validez (2024).  

 

  



 
 

Anexo 4. Resultados del análisis de consistencia interna 

 

Tabla 

Confiabilidad de la Variable 1: Inteligencia artificial 

Alfa de Cronbach N de elementos 

,937 36 

 

Tabla 

Estadísticas de total de elemento 

 

Media de escala 

si el elemento 

se ha suprimido 

Varianza de 

escala si el 

elemento se ha 

suprimido 

Correlación total 

de elementos 

corregida 

Alfa de 

Cronbach si el 

elemento se ha 

suprimido 

VAR00001 122,93 374,579 ,559 ,935 

VAR00002 122,78 376,793 ,464 ,935 

VAR00003 122,69 376,336 ,457 ,936 

VAR00004 122,84 374,255 ,479 ,935 

VAR00005 122,71 370,466 ,555 ,935 

VAR00006 122,78 379,899 ,444 ,936 

VAR00007 122,54 376,387 ,510 ,935 

VAR00008 122,41 372,667 ,572 ,934 

VAR00009 122,38 374,736 ,550 ,935 

VAR00010 122,64 378,566 ,537 ,935 

VAR00011 122,62 377,678 ,501 ,935 

VAR00012 122,65 379,652 ,411 ,936 

VAR00013 122,66 374,771 ,655 ,934 

VAR00014 122,73 376,729 ,498 ,935 

VAR00015 122,67 378,996 ,517 ,935 

VAR00016 122,71 372,966 ,630 ,934 

VAR00017 122,55 381,022 ,412 ,936 

VAR00018 122,65 372,334 ,643 ,934 

VAR00019 122,95 381,505 ,373 ,936 



 
 

VAR00020 122,56 375,202 ,506 ,935 

VAR00021 122,76 377,502 ,500 ,935 

VAR00022 122,65 374,170 ,532 ,935 

VAR00023 122,56 376,551 ,551 ,935 

VAR00024 122,59 372,472 ,601 ,934 

VAR00025 122,80 373,295 ,553 ,935 

VAR00026 122,94 375,390 ,517 ,935 

VAR00027 122,91 378,037 ,442 ,936 

VAR00028 122,84 379,513 ,409 ,936 

VAR00029 122,73 374,775 ,505 ,935 

VAR00030 122,53 374,963 ,578 ,934 

VAR00031 122,60 376,090 ,497 ,935 

VAR00032 122,65 374,289 ,588 ,934 

VAR00033 122,76 371,866 ,682 ,934 

VAR00034 122,79 375,061 ,580 ,934 

VAR00035 122,76 379,608 ,505 ,935 

IA36 122,51 374,615 ,591 ,934 

 
Tabla 

Confiabilidad de la Variable 1: Variable 2: Rendimiento académico 
 

Alfa de Cronbach N de elementos 

,856 24 

 

Tabla 

Estadísticas de total de elemento 

 

Media de escala 

si el elemento 

se ha suprimido 

Varianza de 

escala si el 

elemento se ha 

suprimido 

Correlación total 

de elementos 

corregida 

Alfa de 

Cronbach si el 

elemento se ha 

suprimido 

RA_1 80,26 131,756 ,285 ,854 

VAR00038 80,42 133,821 ,174 ,858 

VAR00039 80,32 127,854 ,401 ,851 



 
 

VAR00040 81,35 128,198 ,374 ,852 

VAR00041 81,44 128,399 ,300 ,855 

VAR00042 80,12 126,849 ,396 ,851 

VAR00043 80,34 129,377 ,268 ,857 

VAR00044 80,43 127,413 ,450 ,849 

VAR00045 80,33 125,435 ,474 ,848 

VAR00046 80,41 125,955 ,521 ,847 

VAR00047 80,03 122,378 ,565 ,845 

VAR00048 80,46 127,235 ,415 ,851 

VAR00049 80,50 125,070 ,532 ,847 

VAR00050 80,65 127,776 ,401 ,851 

VAR00051 80,30 129,288 ,506 ,849 

VAR00052 80,62 127,736 ,439 ,850 

VAR00053 80,06 129,815 ,379 ,852 

VAR00054 80,35 130,564 ,413 ,851 

VAR00055 80,50 130,237 ,468 ,850 

VAR00056 79,99 129,189 ,417 ,851 

VAR00057 80,59 122,743 ,501 ,847 

VAR00058 81,08 128,055 ,390 ,851 

VAR00059 80,29 127,133 ,414 ,851 

VAR00060 80,82 123,891 ,509 ,847 

 

  



 
 

Anexo 5. Consentimiento o asentimiento informado UCV 

 
  



 
 

 
 
  



 
 

Anexo 6. Reporte de similitud en software Turnitin 
 

 
  



 
 

Anexo 7. Análisis complementario 

Variable 1: Inteligencia artificial  

Personalización del aprendizaje Interacción humano-computadora Evaluación y retroalimentación Engagement del estudiante 

P1 P2 P3 P4 P5 P6 P7 P8 P9 P10 P11 P12 P13 P14 P15 P16 P17 P18 P19 P20 P21 P22 P23 P24 P25 P26 P27 P28 P29 P30 P31 P32 P33 P34 P35 P36 
 

V1 D1 D2 D3 D4 

4 4 4 4 5 4 4 5 4 4 4 5 5 4 5 4 4 4 4 4 4 5 4 4 5 5 5 5 5 5 4 4 5 4 5 4 
 

158 38 39 40 41 

3 3 4 5 5 4 5 5 5 4 4 3 3 3 4 5 5 5 3 4 4 4 2 4 5 4 5 4 5 3 4 4 4 3 3 4 
 

144 39 36 35 34 

3 3 5 4 3 3 4 4 3 3 3 3 4 4 4 4 4 3 4 4 5 4 4 5 5 5 4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 
 

143 32 32 40 39 

3 4 3 3 4 3 4 3 3 4 4 3 4 3 4 3 3 4 4 3 4 3 4 4 3 4 3 3 3 4 4 3 3 3 4 4 
 

125 30 32 32 31 

2 3 2 1 1 4 3 3 4 2 2 1 3 3 5 3 2 1 2 4 3 5 2 3 4 3 4 3 3 3 2 3 3 2 3 2 
 

99 23 22 30 24 

2 2 2 2 3 3 3 3 5 5 5 2 2 2 3 2 3 2 2 3 2 3 3 3 2 2 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 
 

100 25 26 22 27 

3 1 1 2 3 5 4 3 2 3 4 4 4 4 4 5 5 5 5 5 3 4 3 4 3 3 3 5 5 5 4 4 4 5 3 4 
 

134 24 38 33 39 

3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 1 2 3 3 3 2 3 4 3 5 3 3 5 3 2 4 3 5 
 

110 27 26 24 33 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 3 3 3 4 5 4 4 3 4 2 3 2 4 4 4 5 5 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 
 

142 42 33 32 35 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 3 3 3 4 5 4 4 3 4 2 3 2 4 4 4 5 5 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 
 

142 42 33 32 35 

2 3 2 1 2 2 1 1 3 4 3 4 2 3 2 2 4 4 3 5 3 5 5 5 4 4 5 3 3 5 4 3 3 4 4 5 
 

118 17 28 39 34 

3 3 4 4 5 3 3 3 4 3 5 4 3 3 2 5 4 5 4 5 4 5 3 3 4 3 4 3 4 3 4 4 4 3 4 4 
 

134 32 34 35 33 

4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 4 5 4 5 4 5 3 4 2 5 5 5 5 5 5 4 5 3 3 4 4 4 4 5 3 5 
 

153 39 38 41 35 

3 4 4 3 3 2 3 5 4 3 3 4 4 4 4 4 3 3 4 4 3 3 4 4 3 3 4 3 2 4 4 1 3 3 3 3 
 

121 31 32 32 26 

3 4 4 3 2 3 3 4 3 3 2 4 2 4 3 3 3 2 3 3 3 3 2 2 4 2 3 3 3 2 3 2 3 4 3 4 
 

107 29 26 25 27 

3 4 4 4 4 3 4 5 4 4 4 4 5 2 4 4 3 4 2 5 5 3 3 5 5 4 5 4 3 4 5 4 4 5 3 4 
 

142 35 34 37 36 

4 3 2 2 3 3 2 3 4 3 2 4 3 2 2 3 4 2 3 3 3 4 3 4 3 4 3 3 5 4 5 4 5 2 3 4 
 

116 26 25 30 35 

5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

179 45 45 44 45 

3 2 4 2 1 3 3 2 3 3 2 5 4 4 3 2 3 2 3 4 2 3 3 3 3 2 4 3 2 2 3 3 2 4 3 3 
 

103 23 28 27 25 

4 3 3 3 4 4 5 4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 4 4 3 3 2 4 4 2 3 3 4 3 4 5 3 4 3 3 4 
 

134 34 39 28 33 

2 1 4 3 3 3 3 3 2 3 3 4 2 2 2 3 3 3 2 1 3 3 3 3 3 2 4 4 3 2 3 3 4 3 3 3 
 

101 24 25 24 28 

3 3 3 5 4 4 3 3 3 3 3 5 3 4 3 3 3 3 3 1 1 1 3 3 1 3 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 
 

87 31 30 17 9 

3 4 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 5 5 4 5 4 4 3 1 4 5 4 3 3 3 4 4 5 4 3 4 3 5 4 
 

145 40 39 30 36 

2 2 2 2 2 2 2 3 3 3 2 3 3 3 3 3 3 3 2 2 2 3 3 3 2 1 1 3 3 3 3 3 3 2 2 2 
 

89 20 26 19 24 



 
 

5 4 4 4 4 3 4 4 4 4 4 3 4 4 4 3 4 4 4 5 4 4 5 3 4 4 4 4 4 4 4 5 4 4 4 4 
 

144 36 34 37 37 

5 5 3 4 3 4 4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 5 5 4 4 4 4 4 3 3 3 1 1 4 4 4 4 4 4 5 5 
 

135 36 34 30 35 

1 3 4 5 2 2 5 5 5 3 3 3 4 2 3 4 2 4 1 4 5 4 5 2 1 4 4 4 3 5 2 5 3 2 5 3 
 

122 32 28 30 32 

4 4 4 2 5 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 3 4 2 5 5 5 5 5 5 4 5 3 3 4 4 4 4 5 3 5 
 

156 39 41 41 35 

4 3 3 5 4 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 3 4 5 4 3 5 
 

154 36 40 40 38 

3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 3 3 3 3 3 3 3 
 

109 27 27 27 28 

4 5 5 5 5 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 4 4 3 4 4 5 5 4 4 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

167 43 42 37 45 

2 2 2 3 2 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 4 4 3 4 4 5 5 4 4 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

133 22 29 37 45 

2 3 2 2 3 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 2 2 3 3 2 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

93 23 24 24 22 

4 4 4 4 5 4 4 5 5 4 3 4 4 4 3 4 4 5 4 5 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 5 
 

148 39 35 35 39 

3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

115 26 27 30 32 

2 3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 4 
 

105 25 27 24 29 

5 4 5 4 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 5 4 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 4 4 4 
 

159 41 40 40 38 

2 2 3 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 3 2 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 5 3 3 3 3 3 
 

102 24 25 25 28 

3 4 5 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 2 2 2 4 3 3 3 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 3 
 

124 36 26 34 28 

3 3 4 3 3 3 5 5 5 4 4 3 3 3 2 3 3 3 1 2 3 3 2 2 3 2 1 3 3 4 3 4 2 2 3 3 
 

108 34 28 19 27 

4 4 4 2 5 5 4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 5 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

115 36 32 25 22 

4 5 5 5 5 2 5 5 5 3 3 3 4 2 3 4 2 3 4 4 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 4 
 

140 41 27 34 38 

2 2 2 3 2 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 3 3 5 5 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

136 31 40 33 32 

2 3 2 2 3 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 5 4 4 2 4 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 5 
 

122 29 39 24 30 

4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 5 3 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 4 4 3 
 

138 33 29 39 37 

3 2 3 3 3 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 5 4 5 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 5 3 3 3 3 4 
 

134 33 43 29 29 

2 3 2 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 3 3 3 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 4 
 

115 24 28 34 29 

4 5 5 5 5 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 2 2 4 5 4 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 2 
 

124 35 25 37 27 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 3 4 4 4 3 4 4 3 5 4 3 3 2 2 3 2 1 3 3 4 3 4 2 2 3 2 
 

126 42 33 25 26 

2 2 2 3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 2 3 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

95 23 26 24 22 

2 3 2 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 4 5 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 3 
 

124 24 28 35 37 

4 4 4 4 5 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 3 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

139 40 38 29 32 



 
 

3 2 3 3 3 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 3 3 3 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 3 
 

126 33 41 24 28 

2 3 2 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 4 4 5 4 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 
 

119 24 29 37 29 

5 5 5 3 4 5 3 3 3 3 5 5 5 3 4 5 5 4 3 5 5 5 5 5 2 3 2 1 3 3 4 3 4 2 2 3 
 

135 36 39 35 25 

3 4 3 4 3 2 3 3 2 2 2 2 3 2 4 4 4 3 3 3 2 2 2 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 3 3 
 

102 27 26 23 26 

5 5 3 4 4 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 4 5 3 4 2 4 5 5 5 5 5 4 4 4 5 4 4 4 5 5 5 
 

153 39 35 39 40 

3 4 4 5 5 5 4 3 2 4 5 5 2 3 4 1 4 3 3 3 5 2 5 2 3 3 3 3 2 3 3 2 3 3 3 3 
 

120 35 31 29 25 

5 5 5 5 3 4 3 3 4 3 5 2 2 3 3 3 3 3 3 5 5 2 3 3 3 2 2 2 4 3 3 3 4 4 4 4 
 

123 37 27 28 31 

3 3 4 3 3 4 5 4 3 4 4 3 4 3 4 3 4 3 4 4 3 2 3 3 3 3 2 3 3 3 1 2 3 3 2 2 
 

113 32 32 27 22 

5 5 4 3 3 4 5 5 4 4 4 3 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 3 3 3 3 2 3 3 
 

124 38 32 26 28 

5 5 5 4 4 5 4 4 5 5 5 5 4 4 4 5 4 5 4 4 5 4 4 4 4 2 3 4 2 3 4 4 4 5 4 5 
 

151 41 41 34 35 

4 5 4 4 5 5 5 5 5 3 5 4 5 4 5 5 5 5 4 4 4 4 5 5 5 4 5 5 3 3 5 5 3 4 3 4 
 

158 42 41 40 35 

4 4 4 2 3 3 4 4 3 3 3 3 3 3 3 4 4 4 4 4 3 3 3 3 4 5 4 5 4 4 2 4 3 2 3 3 
 

124 31 30 33 30 

4 4 5 3 4 5 4 3 5 5 5 4 5 5 4 4 5 4 4 5 4 3 4 3 3 3 3 3 3 5 3 4 4 5 5 5 
 

147 37 41 32 37 

5 4 4 1 1 4 1 3 4 4 4 4 4 4 4 3 5 4 3 3 4 1 4 1 4 5 5 4 5 5 4 5 3 3 3 3 
 

128 27 36 30 35 

3 3 5 4 2 3 1 5 5 4 5 4 3 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 3 3 3 3 3 5 3 3 3 4 4 4 4 
 

135 31 37 34 33 

4 4 4 3 2 3 3 4 3 4 3 4 3 4 5 3 4 3 4 4 4 3 4 4 3 2 3 2 2 4 5 4 4 4 4 4 
 

127 30 33 31 33 

3 3 2 1 1 2 3 4 4 2 4 2 3 1 3 2 4 3 4 5 5 5 5 3 4 4 3 4 4 3 5 4 3 3 2 2 
 

115 23 24 38 30 

5 3 5 3 3 4 4 4 3 4 3 3 4 4 4 4 3 3 4 5 4 3 3 4 3 3 3 3 3 2 2 3 3 2 3 3 
 

122 34 32 32 24 

3 4 4 2 1 3 1 1 3 2 3 2 3 4 4 3 2 4 3 4 4 2 5 3 3 3 3 3 3 4 4 5 4 5 4 5 
 

116 22 27 30 37 

5 5 3 2 3 3 4 2 4 3 4 3 3 4 3 4 4 4 2 3 3 3 3 2 5 5 4 4 4 3 3 3 3 4 3 4 
 

124 31 32 30 31 

3 2 3 4 5 5 3 3 3 3 2 4 3 3 3 3 4 4 3 3 4 3 4 3 4 2 3 1 5 5 4 5 4 3 3 4 
 

123 31 29 29 34 

3 3 4 3 3 2 5 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 4 3 3 3 3 3 2 3 3 4 3 4 3 4 3 4 5 
 

114 28 25 28 33 

4 5 3 2 3 3 4 2 3 3 2 3 3 3 3 3 4 4 3 4 3 2 3 2 1 1 2 3 4 4 2 4 2 3 1 3 
 

104 29 28 21 26 

3 3 3 4 2 3 3 2 4 3 3 1 2 3 3 1 3 1 2 2 2 3 4 4 3 3 4 4 4 3 4 3 3 4 4 4 
 

107 27 20 27 33 

3 3 3 3 4 2 3 3 3 2 3 4 3 3 3 3 4 4 4 3 4 3 3 3 2 1 3 1 1 3 2 3 2 3 4 4 
 

105 27 29 26 23 

3 2 4 1 3 4 2 3 2 1 3 3 2 2 3 2 3 2 2 3 1 3 2 1 4 4 3 4 4 3 5 4 3 3 2 2 
 

98 24 21 23 30 

3 3 3 3 4 2 3 3 3 2 4 3 4 4 3 3 3 4 3 3 3 4 4 3 3 3 3 3 3 2 2 3 3 2 3 3 
 

110 27 30 29 24 

4 4 4 4 5 4 4 5 4 4 4 5 5 4 5 4 4 4 4 4 4 5 4 4 5 5 5 5 5 5 4 4 5 4 5 4 
 

158 38 39 40 41 



 
 

3 3 4 5 5 4 5 5 5 4 4 3 3 3 4 5 5 5 3 4 4 4 2 4 5 4 5 4 5 3 4 4 4 3 3 4 
 

144 39 36 35 34 

3 3 5 4 3 3 4 4 3 3 3 3 4 4 4 4 4 3 4 4 5 4 4 5 5 5 4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 
 

143 32 32 40 39 

3 4 3 3 4 3 4 3 3 4 4 3 4 3 4 3 3 4 4 3 4 3 4 4 3 4 3 3 3 4 4 3 3 3 4 4 
 

125 30 32 32 31 

2 3 2 1 1 4 3 3 4 2 2 1 3 3 5 3 2 1 2 4 3 5 2 3 4 3 4 3 3 3 2 3 3 2 3 2 
 

99 23 22 30 24 

2 2 2 2 3 3 3 3 5 5 5 2 2 2 3 2 3 2 2 3 2 3 3 3 2 2 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 
 

100 25 26 22 27 

3 1 1 2 3 5 4 3 2 3 4 4 4 4 4 5 5 5 5 5 3 4 3 4 3 3 3 5 5 5 4 4 4 5 3 4 
 

134 24 38 33 39 

3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 1 2 3 3 3 2 3 4 3 5 3 3 5 3 2 4 3 5 
 

110 27 26 24 33 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 3 3 3 4 5 4 4 3 4 2 3 2 4 4 4 5 5 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 
 

142 42 33 32 35 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 3 3 3 4 5 4 4 3 4 2 3 2 4 4 4 5 5 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 
 

142 42 33 32 35 

2 3 2 1 2 2 1 1 3 4 3 4 2 3 2 2 4 4 3 5 3 5 5 5 4 4 5 3 3 5 4 3 3 4 4 5 
 

118 17 28 39 34 

3 3 4 4 5 3 3 3 4 3 5 4 3 3 2 5 4 5 4 5 4 5 3 3 4 3 4 3 4 3 4 4 4 3 4 4 
 

134 32 34 35 33 

4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 4 5 4 5 4 5 3 4 2 5 5 5 5 5 5 4 5 3 3 4 4 4 4 5 3 5 
 

153 39 38 41 35 

3 4 4 3 3 2 3 5 4 3 3 4 4 4 4 4 3 3 4 4 3 3 4 4 3 3 4 3 2 4 4 1 3 3 3 3 
 

121 31 32 32 26 

3 4 4 3 2 3 3 4 3 3 2 4 2 4 3 3 3 2 3 3 3 3 2 2 4 2 3 3 3 2 3 2 3 4 3 4 
 

107 29 26 25 27 

3 4 4 4 4 3 4 5 4 4 4 4 5 2 4 4 3 4 2 5 5 3 3 5 5 4 5 4 3 4 5 4 4 5 3 4 
 

142 35 34 37 36 

4 3 2 2 3 3 2 3 4 3 2 4 3 2 2 3 4 2 3 3 3 4 3 4 3 4 3 3 5 4 5 4 5 2 3 4 
 

116 26 25 30 35 

5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

179 45 45 44 45 

3 2 4 2 1 3 3 2 3 3 2 5 4 4 3 2 3 2 3 4 2 3 3 3 3 2 4 3 2 2 3 3 2 4 3 3 
 

103 23 28 27 25 

4 3 3 3 4 4 5 4 4 4 5 5 5 4 4 4 4 4 4 3 3 2 4 4 2 3 3 4 3 4 5 3 4 3 3 4 
 

134 34 39 28 33 

2 1 4 3 3 3 3 3 2 3 3 4 2 2 2 3 3 3 2 1 3 3 3 3 3 2 4 4 3 2 3 3 4 3 3 3 
 

101 24 25 24 28 

3 3 3 5 4 4 3 3 3 3 3 5 3 4 3 3 3 3 3 1 1 1 3 3 1 3 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 
 

87 31 30 17 9 

3 4 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 5 5 4 5 4 4 3 1 4 5 4 3 3 3 4 4 5 4 3 4 3 5 4 
 

145 40 39 30 36 

2 2 2 2 2 2 2 3 3 3 2 3 3 3 3 3 3 3 2 2 2 3 3 3 2 1 1 3 3 3 3 3 3 2 2 2 
 

89 20 26 19 24 

5 4 4 4 4 3 4 4 4 4 4 3 4 4 4 3 4 4 4 5 4 4 5 3 4 4 4 4 4 4 4 5 4 4 4 4 
 

144 36 34 37 37 

5 5 3 4 3 4 4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 5 5 4 4 4 4 4 3 3 3 1 1 4 4 4 4 4 4 5 5 
 

135 36 34 30 35 

1 3 4 5 2 2 5 5 5 3 3 3 4 2 3 4 2 4 1 4 5 4 5 2 1 4 4 4 3 5 2 5 3 2 5 3 
 

122 32 28 30 32 

4 4 4 2 5 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 3 4 2 5 5 5 5 5 5 4 5 3 3 4 4 4 4 5 3 5 
 

156 39 41 41 35 

4 3 3 5 4 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 4 5 3 4 5 4 3 5 
 

154 36 40 40 38 



 
 

3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 3 3 3 3 3 3 3 
 

109 27 27 27 28 

4 5 5 5 5 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 4 4 3 4 4 5 5 4 4 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

167 43 42 37 45 

2 2 2 3 2 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 4 4 3 4 4 5 5 4 4 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 
 

133 22 29 37 45 

2 3 2 2 3 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 2 2 3 3 2 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

93 23 24 24 22 

4 4 4 4 5 4 4 5 5 4 3 4 4 4 3 4 4 5 4 5 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 5 
 

148 39 35 35 39 

3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

115 26 27 30 32 

2 3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 4 
 

105 25 27 24 29 

5 4 5 4 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 5 4 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 4 4 4 
 

159 41 40 40 38 

2 2 3 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 3 2 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 5 3 3 3 3 3 
 

102 24 25 25 28 

3 4 5 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 2 2 2 4 3 3 3 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 3 
 

124 36 26 34 28 

3 3 4 3 3 3 5 5 5 4 4 3 3 3 2 3 3 3 1 2 3 3 2 2 3 2 1 3 3 4 3 4 2 2 3 3 
 

108 34 28 19 27 

4 4 4 2 5 5 4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 5 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

115 36 32 25 22 

4 5 5 5 5 2 5 5 5 3 3 3 4 2 3 4 2 3 4 4 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 4 
 

140 41 27 34 38 

2 2 2 3 2 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 3 3 5 5 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

136 31 40 33 32 

2 3 2 2 3 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 5 4 4 2 4 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 5 
 

122 29 39 24 30 

4 4 4 4 5 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 5 3 4 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 4 4 4 3 
 

138 33 29 39 37 

3 2 3 3 3 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 5 4 5 3 3 3 3 2 3 3 3 2 3 5 3 3 3 3 4 
 

134 33 43 29 29 

2 3 2 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 3 3 3 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 4 
 

115 24 28 34 29 

4 5 5 5 5 3 3 3 2 3 3 3 3 2 3 2 2 4 5 4 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 2 
 

124 35 25 37 27 

4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 3 4 4 4 3 4 4 3 5 4 3 3 2 2 3 2 1 3 3 4 3 4 2 2 3 2 
 

126 42 33 25 26 

2 2 2 3 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 2 2 3 3 2 3 3 3 2 3 2 2 3 2 2 2 3 3 3 
 

95 23 26 24 22 

2 3 2 2 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 4 4 5 4 5 4 5 3 2 3 2 5 5 5 5 5 4 3 3 
 

124 24 28 35 37 

4 4 4 4 5 4 5 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 3 3 4 3 4 3 3 3 3 4 3 3 4 3 4 4 4 
 

139 40 38 29 32 

3 2 3 3 3 4 5 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 3 3 3 3 2 3 3 2 3 2 3 2 4 3 3 3 3 4 3 
 

126 33 41 24 28 

2 3 2 3 3 2 3 3 3 3 3 2 3 3 3 3 5 4 4 5 4 4 4 4 4 4 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 
 

119 24 29 37 29 

 
 
  



 
 

Variable 2: Rendimiento académico  
Aprendizaje Desempeño académico Pensamiento crítico 

P1 P2 P3 P4 P5 P6 P7 P8 P9 P10 P11 P12 P13 P14 P15 P16 P17 P18 P19 P20 P21 P22 P23 P24 V2 D1 D2 D3 

5 5 5 3 5 4 5 5 5 4 5 4 4 4 5 4 5 5 4 5 4 5 5 5 110 42 26 42 

5 5 5 4 4 4 5 5 4 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 5 115 41 30 44 

3 3 3 3 4 3 5 4 5 4 5 1 5 5 4 5 5 4 5 5 4 4 4 4 97 33 24 40 

3 3 3 3 3 5 3 3 3 3 3 3 3 4 3 3 4 3 3 3 3 3 3 3 76 29 19 28 

5 5 4 3 4 2 3 4 5 3 5 2 3 5 3 3 3 3 3 3 3 5 3 4 86 35 21 30 

3 5 5 5 4 4 5 5 4 4 4 3 4 4 5 3 4 4 4 5 3 3 5 4 99 40 24 35 

3 5 3 2 2 1 3 3 1 2 1 3 3 3 3 5 3 3 3 3 1 3 3 3 65 23 15 27 

5 4 3 2 2 3 4 5 4 1 3 2 4 3 2 4 3 4 3 3 2 3 4 2 75 32 15 28 

3 2 4 2 2 4 5 3 3 2 3 3 3 3 3 4 3 3 3 3 2 3 3 3 72 28 17 27 

4 4 4 4 4 4 4 2 3 5 4 3 3 2 4 4 4 4 3 3 3 2 2 2 81 33 21 27 

3 2 3 4 3 5 2 2 3 3 2 4 1 3 3 4 3 2 2 3 2 1 4 2 66 27 16 23 

3 3 3 2 3 5 4 3 3 3 2 3 3 4 3 4 4 4 3 4 4 3 4 3 80 29 18 33 

3 3 2 2 3 2 3 3 2 2 2 2 1 1 2 3 4 2 3 3 3 1 2 2 56 23 10 23 

3 3 2 1 3 3 2 2 2 2 1 1 1 1 2 2 2 2 2 2 2 2 2 2 47 21 8 18 

5 5 5 4 5 5 5 5 5 4 5 5 4 5 5 5 5 5 5 4 5 4 5 5 115 44 28 43 

5 3 3 2 2 3 4 4 4 3 3 2 5 3 3 3 2 3 4 3 5 3 4 3 79 30 19 30 

5 5 5 4 4 5 5 5 4 5 5 5 4 4 3 5 5 5 4 5 5 5 5 5 112 42 26 44 

5 5 5 3 4 5 3 3 3 3 5 5 5 3 4 5 5 4 3 5 5 5 5 5 103 36 25 42 

3 4 3 4 3 2 3 3 2 2 2 2 3 2 4 4 4 3 3 3 2 2 2 2 67 27 15 25 

5 5 3 4 4 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 4 5 3 4 2 4 5 5 5 99 39 23 37 

3 4 4 5 5 5 4 3 2 4 5 5 2 3 4 1 4 3 3 3 5 2 5 2 86 35 23 28 

5 5 5 5 3 4 3 3 4 3 5 2 2 3 3 3 3 3 3 5 5 2 3 3 85 37 18 30 

3 3 4 3 3 4 5 4 3 4 4 3 4 3 4 3 4 3 4 4 3 2 3 3 83 32 22 29 

5 5 4 3 3 4 5 5 4 4 4 3 4 4 4 3 3 3 3 3 3 3 3 2 87 38 23 26 

5 5 5 4 4 5 4 4 5 5 5 5 4 4 4 5 4 5 4 4 5 4 4 4 107 41 27 39 

4 5 4 4 5 5 5 5 5 3 5 4 5 4 5 5 5 5 4 4 4 4 5 5 109 42 26 41 

4 4 4 2 3 3 4 4 3 3 3 3 3 3 3 4 4 4 4 4 3 3 3 3 81 31 18 32 

4 4 5 3 4 5 4 3 5 5 5 4 5 5 4 4 5 4 4 5 4 3 4 3 101 37 28 36 

5 4 4 1 1 4 1 3 4 4 4 4 4 4 4 3 5 4 3 3 4 1 4 1 79 27 24 28 

3 3 5 4 2 3 1 5 5 4 5 4 3 3 4 5 5 4 4 5 4 5 4 3 93 31 23 39 

4 4 4 3 2 3 3 4 3 4 3 4 3 4 5 3 4 3 4 4 4 3 4 4 86 30 23 33 

3 3 2 1 1 2 3 4 4 2 4 2 3 1 3 2 4 3 4 5 5 5 5 3 74 23 15 36 

5 3 5 3 3 4 4 4 3 4 3 3 4 4 4 4 3 3 4 5 4 3 3 4 89 34 22 33 

3 4 4 2 1 3 1 1 3 2 3 2 3 4 4 3 2 4 3 4 4 2 5 3 70 22 18 30 

5 5 3 2 3 3 4 2 4 3 4 3 3 4 3 4 4 4 2 3 3 3 3 2 79 31 20 28 

3 2 3 4 5 5 3 3 3 3 2 4 3 3 3 3 4 4 3 3 4 3 4 3 80 31 18 31 



 
 

3 3 4 3 3 2 5 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 4 3 3 3 3 73 28 17 28 

4 5 3 2 3 3 4 2 3 3 2 3 3 3 3 3 4 4 3 4 3 2 3 2 74 29 17 28 

3 3 3 4 2 3 3 2 4 3 3 1 2 3 3 1 3 1 2 2 2 3 4 4 64 27 15 22 

3 3 3 3 4 2 3 3 3 2 3 4 3 3 3 3 4 4 4 3 4 3 3 3 76 27 18 31 

3 2 4 1 3 4 2 3 2 1 3 3 2 2 3 2 3 2 2 3 1 3 2 1 57 24 14 19 

3 3 3 3 4 2 3 3 3 2 4 3 4 4 3 3 3 4 3 3 3 4 4 3 77 27 20 30 

3 3 5 4 2 5 3 3 3 3 5 5 5 4 5 4 5 5 4 5 5 4 5 5 100 31 27 42 

4 4 4 3 2 2 3 3 2 2 2 2 3 3 3 1 3 1 2 2 2 4 4 4 65 27 15 23 

3 3 2 1 1 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 3 4 4 4 3 4 3 3 3 82 28 23 31 

5 3 5 3 3 5 4 3 2 4 5 5 2 2 3 2 3 2 2 3 1 3 4 2 76 33 21 22 

3 4 4 2 1 4 3 3 4 3 5 2 2 3 3 4 4 4 4 4 3 2 2 2 75 28 18 29 

5 5 3 2 3 4 5 4 3 4 4 3 4 5 4 4 5 4 4 5 2 1 4 2 89 34 24 31 

3 2 3 4 5 4 5 5 4 4 4 3 4 4 4 3 5 4 3 3 4 3 4 3 90 35 23 32 

3 3 4 3 3 5 4 4 5 5 5 5 4 3 4 5 5 4 4 5 3 1 2 2 91 34 26 31 

4 5 3 2 3 5 5 5 5 3 5 4 5 4 5 3 4 3 4 4 2 2 2 2 89 37 26 26 

3 3 2 1 1 3 4 4 3 3 3 3 3 1 3 2 4 3 4 5 5 4 5 5 77 24 16 37 

5 3 5 3 3 5 4 3 5 5 5 4 5 4 4 4 3 3 4 5 5 4 5 5 101 36 27 38 

3 4 4 2 1 4 1 3 4 4 4 4 4 4 4 3 2 4 3 4 4 4 4 4 82 26 24 32 

4 4 4 3 2 2 1 5 5 4 5 4 3 4 3 4 4 4 2 3 1 3 3 3 80 30 23 27 

3 3 2 1 1 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 3 4 4 3 3 2 3 4 2 74 24 22 28 

3 3 2 1 1 2 5 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 4 2 2 3 2 64 22 17 25 

5 3 5 3 3 3 4 2 3 3 2 3 3 3 3 3 4 4 3 4 2 3 4 2 77 31 17 29 

3 4 4 2 1 5 3 3 3 3 5 5 5 4 5 4 5 5 4 5 2 3 3 3 89 28 27 34 

3 3 5 4 2 2 3 3 2 2 2 2 3 5 4 4 5 4 4 5 3 2 2 2 76 27 18 31 

4 4 4 3 2 5 4 4 5 5 4 4 4 4 5 4 5 5 4 5 2 1 4 2 93 35 26 32 

3 3 2 1 1 5 4 3 2 4 5 5 2 4 5 4 5 5 4 5 4 3 4 3 86 24 25 37 

5 3 5 3 3 4 3 3 4 3 5 2 2 3 3 4 4 4 4 4 3 1 2 2 79 33 18 28 

3 4 4 2 1 4 5 4 3 4 4 3 4 5 4 4 5 4 4 5 2 2 2 2 84 30 24 30 

5 5 3 2 3 4 5 5 4 4 4 3 4 4 4 3 5 4 3 3 5 4 5 5 96 36 23 37 

3 2 3 4 5 5 4 4 5 5 5 5 4 3 4 5 5 4 4 5 5 3 4 3 99 35 26 38 

3 3 4 3 3 5 5 5 5 3 5 4 5 4 5 3 4 3 4 4 5 5 5 5 100 36 26 38 

4 5 3 2 3 3 4 4 3 3 3 3 3 1 3 2 4 3 4 5 5 4 5 5 84 31 16 37 

4 4 4 3 2 2 4 3 5 5 5 4 5 4 4 4 3 3 4 5 4 4 4 4 93 31 27 35 

4 4 4 3 2 2 1 3 4 4 4 4 4 4 4 3 2 4 3 4 1 3 3 3 77 27 24 26 

3 3 2 1 1 5 1 5 5 4 5 4 3 4 3 4 4 4 2 3 2 3 4 2 77 26 23 28 

3 3 2 1 1 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 3 4 4 3 3 2 3 3 3 74 24 22 28 

5 3 5 3 3 2 5 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 4 3 2 2 2 73 31 17 25 

3 4 4 2 1 3 4 2 3 3 2 3 3 3 3 3 4 4 3 4 2 1 4 2 70 26 17 27 

3 3 5 4 2 5 3 3 3 3 5 5 5 5 4 4 5 4 4 5 4 3 4 3 94 31 27 36 



 
 

4 4 4 3 2 2 3 3 2 2 2 2 3 4 5 4 5 5 4 5 3 1 2 2 76 27 18 31 

3 3 2 1 1 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 4 4 4 4 4 2 2 2 2 79 28 23 28 

5 3 5 3 3 5 4 3 2 4 5 5 2 5 4 4 5 4 4 5 5 4 5 5 99 33 25 41 

3 4 4 2 1 4 3 3 4 3 5 2 2 4 4 3 5 4 3 5 5 3 5 5 86 28 20 38 

5 5 3 2 3 4 5 4 3 4 4 3 4 3 4 5 5 4 4 5 5 3 5 5 97 34 22 41 

3 2 3 4 5 4 5 5 4 4 4 3 4 4 5 3 4 3 4 4 4 3 5 4 93 35 24 34 

3 3 4 3 3 5 4 4 5 5 5 5 4 1 3 2 4 3 4 3 4 3 3 3 86 34 23 29 

4 4 4 3 2 2 5 5 5 3 5 4 5 4 4 4 3 3 4 5 5 3 5 5 96 34 25 37 

3 3 2 1 1 5 4 4 3 3 3 3 3 4 4 3 2 4 3 4 4 3 5 4 78 26 20 32 

3 3 2 1 1 5 4 3 5 5 5 4 5 4 3 4 4 4 2 3 4 3 3 3 83 27 26 30 

5 3 5 3 3 4 1 3 4 4 4 4 4 3 3 3 4 4 3 5 5 3 5 5 90 31 22 37 

4 4 4 3 2 2 1 5 5 4 5 4 3 2 4 2 3 3 4 4 4 3 5 4 84 30 22 32 

3 3 2 1 1 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 3 4 4 3 5 5 3 5 5 83 24 22 37 

3 3 5 4 2 2 5 2 3 3 2 3 3 5 4 4 5 4 4 4 4 3 5 4 86 29 20 37 

4 4 4 3 2 3 4 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 3 4 3 3 3 74 29 17 28 

3 3 2 1 1 2 3 3 2 2 2 2 3 3 3 3 4 4 3 4 2 3 4 2 64 20 15 29 

5 3 5 3 3 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 4 4 4 4 4 2 3 3 3 91 37 23 31 

3 4 4 2 1 5 4 3 2 4 5 5 2 5 4 4 5 4 4 5 3 2 2 2 84 28 25 31 

5 5 3 2 3 4 3 3 4 3 5 2 2 4 4 3 5 4 3 3 2 1 4 2 79 32 20 27 

3 2 3 4 5 4 5 4 3 4 4 3 4 3 4 5 5 4 4 5 4 3 4 3 92 33 22 37 

3 3 4 3 3 4 5 5 4 4 4 3 4 4 5 3 4 3 4 4 3 1 2 2 84 34 24 26 

3 3 2 1 1 5 4 4 5 5 5 5 4 1 3 2 4 3 4 5 2 2 2 2 77 28 23 26 

5 3 5 3 3 5 5 5 5 3 5 4 5 4 4 4 3 3 4 5 5 4 5 5 102 39 25 38 

3 4 4 2 1 3 4 4 3 3 3 3 3 4 4 3 2 4 3 4 5 3 4 3 79 28 20 31 

3 3 5 4 2 5 4 3 5 5 5 4 5 4 3 4 4 4 2 3 5 5 5 5 97 34 26 37 

4 4 4 3 2 4 1 3 4 4 4 4 4 3 3 3 4 4 3 3 5 4 5 5 87 29 22 36 

3 3 2 1 1 3 1 5 5 4 5 4 3 2 4 2 3 3 4 4 4 4 4 4 78 24 22 32 

5 3 5 3 3 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 3 4 4 3 4 1 3 3 3 83 33 22 28 

3 4 4 2 1 5 3 3 3 3 5 5 5 2 4 2 3 3 4 4 2 3 4 2 79 28 24 27 

5 5 3 2 3 2 3 3 2 2 2 2 3 2 4 2 3 3 4 4 2 3 3 3 70 28 15 27 

3 2 3 4 5 5 4 4 5 5 4 4 4 3 3 3 4 4 3 4 3 2 2 2 85 35 23 27 

3 3 4 3 3 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 4 4 4 4 4 2 1 4 2 81 30 22 29 

4 5 3 2 3 4 3 3 4 3 5 2 2 5 4 4 5 4 4 5 4 3 4 3 88 31 21 36 

3 3 2 1 1 4 5 4 3 4 4 3 4 4 4 3 5 4 3 3 3 1 2 2 75 26 23 26 

5 3 5 3 3 4 5 5 4 4 4 3 4 3 4 5 5 4 4 5 2 2 2 2 90 37 22 31 

3 4 4 2 1 5 4 4 5 5 5 5 4 4 5 3 4 3 4 4 5 4 5 5 97 32 28 37 

3 3 5 4 2 5 5 5 5 3 5 4 5 1 3 2 4 3 4 5 5 3 4 3 91 37 21 33 

4 4 4 3 2 3 4 4 3 3 3 3 3 4 4 4 3 3 4 5 5 3 5 5 88 31 20 37 

3 3 2 1 1 5 4 3 5 5 5 4 5 4 4 3 2 4 3 4 4 3 5 4 86 27 27 32 



 
 

5 3 5 3 3 4 1 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 4 2 3 4 3 3 3 84 31 23 30 

3 4 4 2 1 3 1 5 5 4 5 4 3 3 3 3 4 4 3 3 5 5 5 5 87 28 22 37 

5 5 3 2 3 2 5 2 3 3 2 3 3 2 4 2 3 3 4 5 5 3 5 5 82 30 17 35 

3 2 3 4 5 3 4 2 3 3 2 3 3 3 3 3 4 4 3 4 4 3 5 4 80 29 17 34 

3 3 4 3 3 5 3 3 3 3 5 5 5 2 4 2 3 3 4 3 4 3 3 3 82 30 24 28 

3 3 2 1 1 2 3 3 2 2 2 2 3 3 3 3 4 4 3 4 1 3 3 3 63 20 15 28 

5 3 5 3 3 5 4 4 5 5 4 4 4 2 4 2 3 3 4 4 2 3 4 2 87 37 23 27 

3 4 4 2 1 5 4 3 2 4 5 5 2 3 3 3 4 4 3 4 2 3 4 2 79 28 22 29 

3 3 5 4 2 4 3 3 4 3 5 2 2 5 4 4 5 4 4 5 2 3 3 3 85 31 21 33 

4 4 4 3 2 4 5 4 3 4 4 3 4 4 4 3 5 4 3 3 3 2 2 2 83 33 23 27 

3 3 2 1 1 4 5 5 4 4 4 3 4 3 4 5 5 4 4 5 2 3 4 2 84 28 22 34 

5 3 5 3 3 5 4 4 5 5 5 5 4 4 5 3 4 3 4 4 2 3 3 3 94 37 28 29 

3 4 4 2 1 5 5 5 5 3 5 4 5 1 3 2 4 3 4 5 3 2 2 2 82 34 21 27 

5 5 3 2 3 3 4 4 3 3 3 3 3 4 4 4 3 3 4 5 2 1 4 2 80 32 20 28 

3 2 3 4 5 5 4 3 5 5 5 4 5 4 4 3 2 4 3 4 4 3 4 3 91 34 27 30 

3 3 4 3 3 4 1 3 4 4 4 4 4 4 3 4 4 4 2 3 3 1 2 2 76 28 23 25 

4 5 3 2 3 3 1 5 5 4 5 4 3 3 3 3 4 4 3 3 2 2 2 2 78 31 22 25 

3 3 2 1 1 4 5 5 4 4 4 3 4 3 4 5 5 4 4 5 5 4 5 5 92 28 22 42 

5 3 5 3 3 5 4 4 5 5 5 5 4 4 5 3 4 3 4 4 5 3 4 3 98 37 28 33 

 
 

 

 

  



 
 

Anexo 8. Autorizaciones para el desarrollo del proyecto de investigación 

 



 
 

 


